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INTISARI

Seiring dengan berkembangnya zaman, tidak dapat dipungkiri bahwa
kebutuhan manusia akan suatu informasi yang cepat dan akurat semakin meningkat.
Dengan adanya teknologi internet, informasi yang dibutuhkan dapat dengan sangat
cepat sampai ke para pembaca. Persebaran berita pun semakin luas jangkauanya,
mulai dari sumber berita yang dikota maupun desa yang bisa dengan mudah untuk
diakses. Pembaca berita pun bervariasi dengan latar belakang yang berbeda-beda,
sehingga akan terjadi perbedaan dalam menerima suatu informasi dari berita yang
sedang terjadi.

Metode POS Tagging (Part-of-Speech Tagging), merupakan sebuah metode
untuk memberikan label kelas kata pada suatu kata sehingga akan diketahui
keterangan dari masing-masing kata. Hidden Markov Model (HMM), adalah suatu
model statistik yang terdiri dari dua bagian state yang saling terkait. Bagian yang
dapat diamati adalah observed state, sedangkan bagian yang tersembunyi disebut
hidden state. Pada metode POS Tagging, observed state adalah urutan kata
sedangkan hidden state adalah urutan tag atau label.

Tujuan dari perancangan aplikasi berbasis web ini adalah untuk
mendapatkan berita dari pemberitaan media daring dan memberikan label untuk
setiap kata pada beritanya, sehingga bisa diketahui entitas yang dibicarakan dalam
masing-masing berita. Penulis bertujuan untuk dapat membantu pengguna
mengetahui siapa dan apa saja yang dibicarakan dalam suatu berita, tanpa harus
membaca keseluruhan dari isi beritanya.

Kata Kunci: Hidden Markov Model, POS Tagging, Named Entity Recognition



ABSTRACT

Along with the development of the times, it cannot be denied that human
needs for fast and accurate information are increasing. With the advent of internet
technology, the information needed can very quickly reach the readers. The spread
of news is even wider, ranging from news sources in the city and villages that can
be easily accessed. News readers also vary with different backgrounds, so there
will be differences in receiving information from the news that is happening.

POS Tagging method (Part-of-Speech Tagging), is a method to labeling the
part of speech on a word so that itwill knowed the description of each word. Hidden
Markov Model (HMM), is a statistical model consisting of two interrelated state
parts. The observable part is the observed state, while the hidden part is called the
hidden state. In POS Tagging method, observed state is word order while hidden
state is sequence of tag.

The purpose of this web application designis to get the news from the online
news media and to labeling every word in the news so that any entity can be found
in each news. The author aims to be able to help users know who and what is
discussed in a news, without having to read the entire content of the news.

Keyword: Hidden Markov Model, POS Tagging, Named Entity Recognition



