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INTISARI

Batik merupakan warisan budaya nusantara yang mempunyai nilai dan
perpaduan seni yang tinggi, dengan makna filosofis dan simbol penuh makna yang
memperlihatkan cara berpikir masyarakat pembuatnya. Batik adalah kain
bergambar yang pembuatannya secara khusus dengan menuliskan malam pada kain
itu, kemudian pengolahannya diproses dengan cara tertentu yang memiliki
kekhasan. Olen UNESCO, batik Indonesia telah ditetapkan sebagai warisan
kemanusian untuk budaya lisan dan noenbendawi pada tanggal 2 oktober 2009.

Namun pada kenyaatannya, banyak masyarakat yang belum bisa
membedakan jenis pola motif kain batik di wilayahnya. Dari sekian banyaknya
ragam jenis pola motif batik, di setiap daerah di Indonesia memiliki kekhasan, nilai
filosofi dan makna tersendiri. Namun banyak masyarakat tidak mementingkan
filosofi dan makna yang terkandung dalam pola motif batik tersebut. Kurangnya
pengetahuan masyarakat tentang ragam jenis pola motif batik tersebut memotivasi
penulis dalam melakukan penelitian untuk membedakan jenis pola motif pada kain
batik.

Untuk melakukan penelitian ini, diperlukan sebuah sistem untuk
melakukan proses pengujian terhadap citra batik. Sedangkan metode yang akan
digunakan untuk pengujian di dalam sistem yaitu metode wavelet daubechies-4
(db4) untuk proses transformasi pada citra dan metode Convolutional Neural
Networks (CNN) untuk proses klasifikasinya. Dari percobaan yang telah dilakukan
dengan metode tersebut, dapat menghasilkan akurasi 90% terhadap data uji.

Kata Kunci: Convolution Neural Networks, CNN, Wavelet, Db-4, Batik,
Klasifikasi
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ABSTRACT

Batik is a cultural heritage of the Indonesia Country that has value and high
fusion of art, with philosophical meanings and meaningful symbols that show the
way of thinking of the maker community. Batik is a pictorial fabric that is specially
made by writing the dye on the cloth, then processing is processed in a certain way
that has a peculiarity. By UNESCO, Indonesian batik was inscribed on the
intangible cultural heritage of humanity on October 2, 2009.

But on fact, many people who have not been able to distinguish the types of
batik patterns in the region. Of the many types of batik patterns in each region, in
every region in-Indonesia has its own peculiarities, values of philosophy and
meaning. But many people do not attach importance to the philosophy and
meaning. But many people do not attach importance to the philosophy and meaning
contained in the batik patterns. Lack of public knowledge about the various types
of batik patterns, motivate the author in conducting research to distinguish the type
of pattern motif on batik cloth.

To conduct this research, we need a system to perform the testing process
on batik image. While the method will be used for testing in the system is the method
of wavelet daubechies orde-4 (db4) for the transformation process on the image
and the method of convolutional neural networks (CNN) for the process of
classification. From the experimented methods, this methods results in 90%
accuracy for test data.

Keywords: Convolution Neural Networks, CNN, Wavelet, Db-4, Batik,
Classification.
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