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INTISARI

Universitas AMIKOM Yogyakarta adalah salah satu perguruan tinggi
swasta di Kabupaten Sleman, Daerah Istimewa Yogyakarta. Jumlah mahasiswa
yang ada pada Universitas Amikom Yogyakarta untuk Fakultas [lmu Komputer
sendiri sekitar 12.000 mahasiswa. Jumlah ini lebih banyak dari yang seharusnya
yaitu 8000 mahasiswa. Salah satu faktor yang menyebabkan membengkaknya
jumlah mahasiswa antara lain adalah tema skripsi yang tidak sesuai dengan
konsentrasi dan minat mahasiswa yang menghabat waktu pembuatan tugas akhir
maupun skripsi mereka.

Dengan implementasi algortima Support Vector Machine yang merupakan
algoritma machine learning dan penerapaan data mining dapat menyelesaikan
masalah peminatan skripsi di program studi S1 Informatika Universitas Amikom
Yogyakarta dalam memberikan rekomendasi tema skripsi sesuai minat mahasiswa.

Dari hasil penelitian ini diharapkan dapat digunakan dan dikembangkan
menggunakan optimasi algoritma machine learning yang lain untuk membuat

sistem yang dapat memberikan rekomendasi tema skripsi berdasarkan minat
mahasiswa dengan tingkat akurasi yang lebih tinggi.

Kata kunci : Data Mining, Machine Learning, Support Vector Machine
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ABSTRACT

University of AMIKOM Yogyakarta is one of the private tertiary institutions
in Sleman Regency, Special Region of Yogyakarta. The number of students at
University of AMIKOM Yogyakarta for the Faculty of Computer Science is around
12,000 students. This number is more than it should be 8000 students. One of the
factors causing the swelling of the number of students is among others the thesis
theme that is not in accordance with the concentration and interest of students who
hold the time of making their thesis.

With the implementation of Support Vector Machine algorithm which is a
machine learning algorithm and the application of data mining can solve the thesis
specialization problem in the S1 Informatics study program at the University of
Amikom Yogyakarta in providing thesis theme recommendations according to
student interests.

The results of this study are expected to be used and developed using
another machine learning algorithm optimization to create a system that can

provide thesis theme recommendations based on student interest with a higher
degree of accuracy.

Keyword : Data Mining, Machine Learning, Support Vector Machine
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