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INTISARI

Twitter sebagai salah satu media sosial terbesar dengan jumlah pengguna pada
326 juta pengguna aktif pada januari 2019 khususnya di Indonesia[1], setiap hari lebih
dari jutaan cuitan dipublikasi oleh penggunanya, dimana mereka mencurahkan segala
unek - unek dengan menggunakan bahasa sehari - hari.

Maka dari itu penelitian ini mencoba menganalisis Tweet untuk mendapatkan
karakter dari tiap-tiap akun tersebut dengan pendekatan karakter DISC. Algoritma
klasifikasi yang akan digunakan dalam penelitian. ini adalah Support Vector Machine
dengan pembobotan TF-IDF pada data yang dimana didalamnya terdapat tahap
Preprocessing seperti Cleansing, dan Case Folding, selain itu aplikasi ini juga
dikembangkan menggunakan PHP dan Python.

Sedangkan hasil dari aplikasi ini sendiri menggunakan 109 akun sebagai
dataset yang telah divalidasi oleh psikolog dan didapatkan tingkat akurasi sekitar
36,3636%. Dengan demikian Kkita dapat mengetahui karakter dari tiap-tiap akun yang

diklasifikasikan.

Kata Kunci : Analisis Karakter, SVM - Support Vector Machine, Twitter, TF-IDF,

DISC
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ABSTRACT

Twitter as one of the largest social media with 326 million active users in
January 2019 especially in Indonesia [1], every day more than millions of tweets are
published by users, where they pour out all their gossip using everyday language.

Therefore this study tries to analyze Tweets to get the characters from each of
these accounts with the DISC character approach. The classification algorithm that
will be used in this study is Support Vector Machine with TF-IDF weighting on the
data where there are Preprocessing stages such as Cleansing, and Case Folding,
besides this application is also developed using PHP and Python.

While the results of this application alone use 109 accounts as a dataset that
has been validated by psychologists and obtained an accuracy rate of around

36.3636%. Thus we can find out the character of each classified account.

Keywords: Character Analysis, SVM - Support Vector Machine, Twitter, TF-IDF,

DISC
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