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INTISARI

Emosi dalam seseorang dapat ditunjukan dari ekspresi wajah.
Ekspresi wajah (Facial Expression Recognition) dari manusia dapat
berubah-ubah tanpa disadari orang tersebut. Terutama saat melakukan
pembelajaran secara daring tentu berbagai macam ekspresi wajah akan
berubah-ubah tanpa disadari. Jika dalam pembelajaran luring antusias
siswa dari suatu wajah dapat dilihat secara langsung, berbeda dengan
daring memonitoring suatu antusias siswa dari ekspresi wajah merupakan
sebuah Batasan dari seorang guru.

Sistem monitoring bisa menjadi solusi dalam memahami
pemahaman siswa dalam pembelajaran secara daring. Metode yang akan
penulis gunakan untuk mendeteksi ekspresi wajah (Facial Expression
Recognition) adalah dengan menggunakan algoritma YOLOv5 (YOU
ONLY LOOK ONCE) dan PyTorch sebagali deep learning. Sistem
pendeteksian yang dilakukan YOLOv5 adalah dengan menggunakan
repurpose classifier atau localizer untuk melakukan deteksi suatu objek,
dan PyTorch untuk melatih gambar yang ditangkap oleh YOLOV5 secara
deep learning. Untuk mengetahui tingkat antusias dari para siswa,
dibuatlah 2 buah kelas custom training dataset yaitu “antusias” dan “tidak
antusias”. Dataset yang digunakan dalam melakukan training dataset
diambil dari Face expression recognition yang berjumlah 2000 dataset
yang diambil. Custom training dataset ini dibuat untuk melatih algoritma
YOLOV5 yang hanya bisa mendeteksi suatu objek menjadi mendeteksi
Antusias dari para siswa dari ekspresi wajah.

Cara kerja dari metode ini adalah dengan merubah model data
dart YOLOVS5 menjadi pendeteksi “antusias” dan “tidak antusias” para
siswa dari ekspresi wajah mereka dengan menggunakan model YOLOv5
yang berbeda. Didapatkan hasil akurasi yang berbeda dari tiap model
YOLOV5 yang digunakan dalam mendeteksi wajah tersebut. Digunakan
3 model YOLOVS5 yaitu Yolov5s,Yolovbm,Yolovbx. Pada penelitian ini,
tingkat antusias dan tidak antusias siswa dapat dideteksi dengan
menggunakan ekspresi wajah. Dengan adanya model machine learning
pengenalan ekspresi wajah siswa menggunakan metode YOLO (YOU
ONLY LOOK ONCE), diharapkan dapat mendeteksi ekspresi wajah
sesuai dengan ekspresi wajah yang ditampilkan dengan kecepatan dan
keakuratan yang sesuai.

Kata Kunci: facial expression recognition (FER), yolov5, custom training
dataset, machine learning
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ABSTRACT

Emotions in a person can be shown from facial expressions.
Facial expression recognition from humans can change without the
person knowing it. Especially when doing online learning, of course,
various kinds of facial expressions will change without realizing it. If in
offline learning the enthusiasm of students from a face can be seen
directly, in contrast to online monitoring an enthusiastic student from
facial expressions is a limitation of a teacher.

Monitoring systems can be a solution in understanding students'
understanding of online learning. The method that the author will use to
detect facial expression recognition is to use the YOLOv5 (YOU ONLY
LOOK ONCE) algorithm and PyTorch as deep learning. The detection
system carried out by YOLOVS is to use a repurpose classifier or localizer
to detect an object, and PyTorch to train images captured by YOLOVS5 in
deep learning. To find out the level of enthusiasm from the students, 2
custom training dataset classes were made, namely “enthusiastic” and
"not enthusiastic”. The dataset used in conducting dataset training is
taken from Face expression recognition which amounts to 2000 datasets
taken. This custom training dataset was created to train the YOLOv5
algorithm that can only detect an object to detect enthusiasm from
students from facial expressions.

The way this method works is to change the data model from
YOLOV5 to the students' “enthusiastic” and "unenthusiastic' detection of
their facial expressions using a different YOLOV5 model. Obtained
different accuracy results from each YOLOv5 model used in detecting the
face. 3 YOLOv5 models are used, namely Yolov5s, Yolovsm, Yolov5x.
In this study, students' enthusiastic and unenthusiastic levels were
detected using facial expressions. With the machine learning model of
facial expression recognition of students using the YOLO (YOU ONLY
LOOK ONCE) method, it is expected to detect facial expressions
according to facial expressions displayed at speed and appropriate
accuracy.

Keywords: facial expression recognition (FER), yolovb, custom training
dataset, machine learning
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