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INTISARI

Perkembangan komputer semakin cepat tiap tahunnya membuat teknologi
pengolahan citra digital menjadi semakin cepat dan sanggup untuk mengolah
algoritma-algoritma yang rumit, teknologi informasi saat ini difokuskan pada
kemampuan komputer untuk meniru kecerdasan dan perilaku manusia. Di saat
sekarang ini teknik object recognition yang berguna untuk mengidentifikasi objek
dalam gambar atau video menjadi semakin banyak di implementasikan ke dalam
suatu sistem, maka dari itu pada penelitian ini dilakukan pembelajaran terhadap
komputer untuk meniru kecerdasan manusia yaitu mengidentifikasi wajah (Face
verification). Contoh suatu kasus kebutuhan akan sistem presensi di kala pandemi
Covid-19 mengharuskan suatu perusahaan atau organisasi untuk mencegah rantai
penularan virus Covid-19 di dalam perusahaan mereka. Sistem presensi fingerprint
memiliki- kerentanan untuk menyebarkan virus Covid-19 melalui jari ke jari.
Pernyataan di atas diperkuat dengan sebuah penelitian yang berjudul “Fingerprint
Biometric System Hygiene and the Risk of COVID-19 Transmission”, mercka
berpendapat kontak fisik juga meningkatkan -kemungkinan inokulasi mikroba
patogen berbahaya ke ‘dalam saluran pernapasan, sehingga memicu penyakit
menular, mereka menetapkan kemungkinan penularan penyakit menular melalui
perangkat biometrik sidik jari berbasis sentuhan [5]. Maka dari itu dengan
menerapkan seperti sistem presensi berbasis citra wajah, penularan virus Covid-19
di dalam perusahaan atau organisasi dapat dicegah.

Siamese Neural Network (SNN) dipilih karena merupakan similarity
learning yang akan menemukan kesamaan input dengan membandingkan feature
vector mereka, model akan menghasilkan output antara 0 dan 1 menggunakan
fungsi sigmoid, dimana 0 menunjukkan tidak ada kemiripan dan 1 menunjukkan
kemiripan yang sama.

Setelah di buat arsitektur model dilakukan proses training kemudian
pengetesan model dan penyesuaian parameter, didapatkan 96,875% untuk tingkat
akurasi, presisi 96,61% , dan recall 95%. dengan nilai loss akhir sebesar
0.24611545.

Kata kunci: siamese neural network, one-shot learning, identifikasi wajah, citra
digital, face verification
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ABSTRACT

The development of computers is getting faster every year making digital
image processing technology faster and able to process complex algorithms,
information technology is currently focused on the ability of computers to imitate
human intelligence and behavior. At this time object recognition techniques that
are useful for identifying objects in images or videos are increasingly being
implemented into a system, therefore, in this study, computer learning is carried
out to imitate human intelligence, namely identifying faces (Face verification). An
example of a case of the need for a presence system during the Covid-19 pandemic
requires a company or organization to prevent the chain of transmission of the
Covid-19 virus. within their.company. The fingerprint presence system has a
vulnerability to spread the Covid-19 virus through finger to finger. The above
statement is reinforced by a study entitled "Fingerprint Biometric System Hygiene
and the Risk of COVID-19 Transmission”, they argue that physical contact also
increases the possibility of inoculation of harmful pathogenic microbes into the
respiratory tract, thereby triggering infectious diseases, they determine the
possibility of disease transmission. transmitted via touch-based fingerprint
biometric devices [5]. Therefore, by implementing a face-based presence system,
the transmission of the Covid-19 virus within a company or organization can be
prevented.

Siamese Neural Network (SNN) was chosen because it Is a similarity
learning that will find the similarity of inputs by comparing their feature vectors,
the model will produce an output between 0 and 1 using the sigmoid function, where
0 indicates no similarity and 1 indicates the same similarity.

After making the model architecture, the training process was carried out
then model testing and parameter adjustment, obtained 96.875% for the level of
accuracy, 96.61% precision, and 95% recall. with a final loss value of 0.24611545.

Keywords: siamese neural network, one-shot learning, facial identification, digital
image, object recognition, face verification
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