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INTISARI

DC Universe merupakan sebuah alam semesta fiksi dimana kumpulan
pahlawan super dan penjahat super berdasarkan pada karakter yang muncul
dalam buku-buku komik oleh DC Comics ada didalamnya. DC Comics sendiri
adalah penerbit buku komik terbesar dantertua di amerika milik DC Entertainment
yang memproduksi-dan menampilkan pahlawan super dan penjahat super.

Untuk memulai sebuah bisnis bertema pahlawan super, ada beberapa contoh
bisnis yang bisa jadi referensi dan juga dapat dimanfaatkan untuk meraup
keuntungan dari bisnis tersebut yaitu, persewaan komik, menjual merchandise,
membuat clothing line, membuat kostum cosplay, membuat makanan. bertema
pahlawan super, menjual action figure. Dalam upaya untuk memulai bisnis bertema
pahlawan super khususnya bertema DC Universe, perlu memperhatikan /
mendengarkan konsumen DC Universe di Indonesia. Dengan mengetahui
sentimen, pendapat, keinginan masyarakat Indonesia terhadap DC Universe, maka
hal itu dapat digunakan sebagai acuan untuk memulai bisnis bertema pahlawan
super di Indonesia.

Klasifikasi opini atau analisis sentimen adalah salah satu cara untuk
mengetahui semtimen seseorang atau sekelompok orang terhadap produk, layanan,
isu atau golongan tertentu dari berbagai platform media sosial dan internet.
Pengguna media sosial bebas untuk mengekspresikan pendapat mereka. Twitter
adalah salah satu media sosial yang disukai oleh masyarakat Indonesia. Penelitian

ini mencoba untuk memanfaatkan apa yang ditulis oleh pengguna media sosial
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Twitter atau lebih dikenal sebagai sebuah tweet. Tweet akan diproses dengan text

mining dan diproses lagi menggunakan algoritma Naive Bayes Classifier.

Kata Kunci: Sosial Media, Analisis Sentimen, Naive Bayes Classifier
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ABSTRACT

DC Universe is a fictional universe in which a collection of superheroes
and super villains based on characters that appear in comic books by DC Comics
is in it. DC Comics itself is the largest and oldest comic book publisher in America
owned by DC Entertainment that produces and displays superheroes and super
villains.

To start a-super hero-themed business, there are a number of business
examples that can be used as references and can also be used to reap profits from
the business, namely, rental of comics, selling merchandise, making clothing lines,
making cosplay costumes, making superhero-themed foods, selling action figure.
In an effort to start a super hero-themed business, especially the DC Universe
theme, It IS necessary to pay attention / listen to DC Universe consumers in
Indonesia. By knowing the sentiments, opinions, desires of the people of Indonesia
towards DC Universe, then it can be used as a reference to start a super hero-
themed business in Indonesia.

Classification of opinions or sentiment analysis is one way to find out about
a person or group of people towards certain products, services, iSSues or groups
from various social media platforms and the internet. Twitter is one of the social
media that is loved by the people of Indonesia. This research tries to utilize what
was written by Twitter social media users or better known as a tweet. Tweets will
be processed by text mining and processed again using the Naive Bayes Classifier

algorithm.

Keyword: Social Media, Sentiment Analysis, Naive Bayes Classifier
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