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INTISARI

Pada analisis sentimen terdiri dari beberapa proses, yaitu preprocessing,
pembobotan fitur, klasifikasi dan evaluasi. Proses metode pembobotan ternyata
proses penting yang dapat mempengaruhi performa dari algoritma klasifikasi yang
diterapkan.

Berberapa penelitian sebelumnya melakukan penelitian terkait fitur
pembobotan untuk mengetahui pengaruhnya terhadap. performa algoritma
klasifikasi. Maka dari itu, penelitian ini akan meneliti pengaruh metode
pembobotan terhadap performa algoritma klasifikasi.

Pada penelitian ini, peneliti tidak melakukan proses preprocessing karena
menggunakan dataset milik peneliti sebelumnya. Metode pembobotan yang
digunakan adalah TF-IDF dan TF-RF. Metode pembobotan TF-IDF adalah salah
satu metode pembobotan yang populer digunakan dalam membobotkan kata.
Sedangkan TF-RF adalah metode pembobotan penyempurnaan dari metode
pembobotan sebelumnya yang masih tradisional. Setelah melewati pembobotan
kata, kemudian diklasifikasikan menggunakan algoritma Support Vector Machine
yang dikombinasikan dengan tokenisasi fitur N-Gram. Hasil dari penelitian ini akan
dievaluasi menggunakan Confusion Matrix dan K-fold Cross Validation.

Hasil dari penelitian ini menunjukan akurasi dari kedua metode pembobotan
tersebut tak memiliki perbedaan yang signifikan. Kesimpulan dari penelitian ini
menunjukan jika akurasi dari TF-IDF dan TF-RF tidak memiliki perbedaan yang

signifikan dalam dokumen berbahasa Indonesia.

Kata Kunci: analisis sentimen, metode pembobotan, TF-IDF, TF-RF, support
vector machine

Xiv



XV

ABSTRACT

Sentiment analysis consists of several processes, namely pre-processing,
feature weighting, classification, and evaluation. The weighting method process
turns out to be an important process that can affect the performance of the
classification algorithm.applied.

Several previous studies conducted research related to the weighting
feature to determine its effect on the performance of classification algorithms.
Therefore, this study will examine the effect of weighting methods on the
performance of classification algorithms.

In this study, researchers did not do the pre-processing because they used
the dataset of the previous researchers. The weighting methods used are TF-IDF
and TF-RF. TF-IDF weighting method is one of the popular weighting methods
used in weighting words. While TF-RF is a method of weighting the refinement of
the traditional TF-IDF. After passing the word weighting, then classified using the
Support Vector Machine algorithm in combination with the tokenization of the N-
Gram feature.

The results experiment will be evaluated using Confusion Matrix and K-
fold Cross-Validation method. The results of this experiment show the accuracy of
the two weighting methods does not have a significant difference. The conclusion
of this experiment shows that the accuracy of TF-IDF and TF-RF does not have a

significant difference in Indonesian language documents.

Keyword : sentiment analysist, term weight method, TF-IDF, TF-RF, support

vector machin
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