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INTISARI

Penyakit pada tanaman padi merupakan ancaman serius yang dapat
menyebabkan kerugian hasil panen signifikan, berdampak langsung pada
ketahanan pangan dan ekonomi petani. Identifikasi dini dan akurat sangat krusial
untuk mitigasi dampak tersebut. Penelitian ini mengatasi masalah ini dengan
mengembangkan sistem deteksi penyakit daun padi menggunakan citra digital.
Metode yang diterapkan adalah  Convolutional Neural Network (CNN) dengan
arsitektur ResNet50 yang memanfaatkan transfer learning dari pre-trained weights
ImageNet. Data citra digital daun padi yang terdiri dari kelas blast, blight, dan
tungro diolah melalui pra-pemrosesan seperti resizing dan augmentasi data,
terutama pada kelas tungro, untuk memperkaya variasi data. Model dilatih dengan
optimizer Adam dan loss function categorical crossentropy selama 10 epoch.

Hasil penelitian menunjukkan Kinerja model yang sangat baik, mencapai akurasi
sebesar 96% pada data validasi. Model ini juga menunjukkan precision, recall,
dan fl-score yang tinggi untuk setiap kelas penyakit. Hasil ini secara signifikan
berkontribusi pada pengembangan alat bantu diagnostik yang cepat dan akurat,
yang dapat dimanfaatkan langsung oleh petani, peneliti pertanian, dan pihak
terkait dalam upaya pencegahan serta penanganan penyakit padi untuk menjaga
produktivitas pertanian. Penelitian selanjutnya dapat mempertimbangkan
penambahan variasi data dan eksplorasi arsitektur model lain untuk meningkatkan

generalisasi.

Kata kunci: Padi, Penyakit, ResNet50, Klasifikasi, Augmentasi.
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ABSTRACT

Diseases in rice plants pose a serious threat that can result in significant
yield losses, directly affecting food security and farmers' livelihoods. Early and
accurate identification is crucial to mitigate these impacts. This study addresses
the issue by developing a disease detection system for rice leaves using digital
images. The method employed is a Convolutional Neural Network (CNN) with the
ResNet50 architecture, leveraging transfer learning from pre-trained ImageNet
weights. Digital image data of rice leaves, consisting of blast, blight, and tungro
classes, were processed through preprocessing techniques such as resizing and
data augmentation particularly for the tungro class to enrich data variation. The
model was trained using the Adam optimizer and categorical crossentropy loss
function over 10 epochs. The results show excellent model performance, achieving
96% accuracy on validation data. The model also demonstrated high precision,
recall, and F1-score for each disease class. These results significantly contribute
to the development of a fast and accurate diagnostic tool that can be directly
utilized by farmers, agricultural researchers, and related stakeholders in disease
prevention and management efforts to maintain agricultural productivity. Future
studies may consider incorporating more data variation and exploring other

model architectures to improve generalization.

Keyword: Rice, Disease, ResNet50, Classification, Augmentation.
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