BAB I
PENDAHULUAN

1.1  Latar Belakang

Ketidakseimbangan kelas pads datasel menjodi tantangan umum dalam
penerapan algontma klasifikasi m:u:m:.jlmjng. Pada kasus nyata seperti
diagnosis penyaki_’:,:% pempmmm kerusakan mesin, jumlah data
pada satu kelas {biasanya kelas mayoritas) jauh lebih dominan dibandingkan kelas
Ininn}'m Edn!lbeunhugm mmyﬂuhkm mndt-l nmmmﬂmdnp kelas

m.hmﬁi:nring kah Iehihp]l.mg untuk dipretllhl

Dua teknik yang umum digunakan untuk mengntasi m ini adalah
SMOTE ﬁjuﬂreli: Minority Oversampling Technique) dan NearMiss. SMOTE
qmm.ndc oversampling yang menghasilkan sampel sinfetis unfuk kelas
miporitss berdasarkan interpolasi [17], sementara NearMiss adalah metode
undersampling yang memilih sampel dori kelas mayoritas berdasarkan jarak
terdekat terhadap data minoritas [19]. Beberapa penelitian memmjukkan bahwa
Efﬂkﬁﬁlﬂi kedua metode tersebut sangat tergantung Pdlmnﬁﬁk dataset yang

Random Forest menjadi algoritma yang populer wntuk tugas klasifikasi
karena kemampuannya menangani data berskala besar dan mengurangi overfitting.
Dalam penelitian Nogroi® i, Rotibiem Ragblom Forest dun SMOTE
mampu meningkatkan akurasi hingga 97,5% dalam klasifikasi diabetes [6], Di sisi
lain, penelitian Alamsyah et al. justru menemukan bahwa NearMiss menghasilkan
nilai Fl-score don akurasi yang lebih tinggl dalam kasus klasifikasi penyakit [7],
menumjukkan bahwa masing-masing metode balancing memiliki keungpufan
tergantung pada konteks dataset yang digunakan.



(B

Berdasarkan permasalahan tersebut, penelitian ini  bertujuan untuk
membandingkan kinerja metode SMOTE dan NearMiss dalam menangani dataset
tidak seimbang menggunakan algoritma Random Forest. Untuk itu, penulis
mengembangkan  aplikasi  klasifikasi umiversal berbasis  Streamlit  vang
memungkinkan pengguna memuat berbagal dataset klasifikasi, menerapkan
balancing, melatth model. mengevaluasi performa, dan melakukan prediksi secar
interaktif, tanpa perlu mengubah kode secarn manual.

1.2 Rumusan Masalah

Berdgﬂrw belukarig yang telah dijelaskan, penelition ini berfokus pada
tantangan datam menangani ketidskseimbangan data pada berbagai dataset
m:m mmm dan NearMiss. D}ﬂ}_ﬁmm rimusan masalah

yang digjukan dalam penelitian ini adalah:

I. Bagaimana pengaruh kefidakseimbangan kelas terhadap performa mode!

lasifikasi Random Forest pada berbagai dataset dari domain kesehafan,
keuangan, dan industri?

. Wpﬁbﬂmﬂngaﬂ efektivitas metode SMOTE dan NearMiss dalam
mm ketidakseimbangan data berdasarkan Hﬁm:ﬂm, ‘recall, dan
Fl-score?

1.3 Buatasan Masalah
Pm:dﬁiu mmmibubm batasan ruang lingkup guna menjaga fokus

l. Pade penelition ini hanya mengounskan dataset dengan kamakteristik
ketidakseimbangan yang hgﬂﬂ.ﬂl, datasel an: digunkan meliputi,
Predictive Maintencance, Diabetes, _'ﬂaam SHS Customer Churn, Breast
Cancer, GiveMeSomeCredit, Spam Email, dan Emplovee Performance.

2. Penelitian mi hanya berfokus membandingkan dua metode penanganan
ketidakseimbangan data, yaitu SMOTE (Svmithetic Minarity (versampling
Technigue) dan NearMiss Sebagai Teknik wedersampling. Dan  pada
penelitian ini metode penanganan  ketidakseimbangan lainmya  seperti
ADASYN, Borderline-SMOTE. atau Teknik hybrid tidak digunakan.



3. Model yang digunkan dalam penelitian ini adalah Random Forest. Tidak
dilakukan pembandingan model dengan model Machine leaming lainnya
seperti SVM, Decision Tree, atau Deep Learning.
4. Kinerja mode| dievaluasi menggunakan precision, recall, accuracy F1-Score,
ROC AUC Score dan Confusion Matrix
5. Tdak dilakukan analisis terhadap performa model dalam lingkungan
produksi-atau sistem real-time
1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan penelitian ﬁmmmwmswlnﬂude SMOTE dan
‘erMm dalam menangani- Eﬂjﬁkﬂlmhmgm kelas poda berbagai dataset
gunakan algoritma Mm Forest. Ev:lhl._lﬁ M{m ‘dengan  metrik
mm:.u."h accurady Ei-Score, ROC A € Seare dan Confiesion Matrix untuk
mmmelude vang lebih optimal sesuai dengan Mﬁﬂuﬁl. Hasil
penﬂﬁhm ini diharapkan dapat memberikan panduan dalam pmiuhumde
Iu:tidlkuimhnpn data agar dapat meningkatkan akurasi dan keadilan model
Klasifikasi di berbagai dataset.
1S Manfaat Pencian

Penelitian ini diharapkan dapat menjadi panduan bagi peneliti ﬁn praktisi
dalam memilih metode yang sesuai untuk mennngmﬁmhm data guna
memnnimhum npthl: &mlms penelitian ini dapat berkontribusi pada

Eﬁl‘lﬁm m bﬂﬁﬂ!ﬂt machine learning Mm adil don andal datam
bﬂhﬂgaihﬂmm seperti Keschatan, im:angun, dan industn:
1.0 Sistematika Penulisan

Untuk mempermudah dalam memahami skripsi ini, maka penulis maten
disusun dengan sistematika sebagai berikut:

Contoh :

BAB [ PENDAHULUAN, bensi Latar belakang masalah, rumusan masalah,

batasan masalah, tujuan penelitian, manfast penelitian dan sistematika penulisan.

BAR Il TINJAUAN PUSTAKA, bensi tinjauan pustaka. dasar-dasar teori yung



digunakan dan dijadikan dasar penelitian dalam skripsi ini.

BAB [l METODE PENELITIAN, didalamnya terdupat tinjauan umum tentang
digunakan dalam penelitan

BAB I?HMD&NPEHEM bab ini merupakan tahapan yang penulis




	Bab 1_21.12.1980_1758378426_001.pdf (p.1)
	Bab 1_21.12.1980_1758378426_002.pdf (p.2)
	Bab 1_21.12.1980_1758378426_003.pdf (p.3)
	Bab 1_21.12.1980_1758378426_004.pdf (p.4)

