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INTISARI

Kasus penyalahgunaan senjata tajam dan senjata api di ruang publik menimbulkan
ancaman serius terhadap keamanan masyarakat, Sistem pengawasan berbasis
kamera seperti CCTV membutuhkan teknologi deteksi objek yang mampu bekerja
secara real-time dengan nkurasi tinggi, cepat, dan stabil. Permasalahasn yang muncul
adalah keterbatasan algoritma deteksi dalam menyeimbangkan akurasi, kecepatan,
dan konsistensi sehingga efektivitas sistem keamananmasih belum optimal saat
diterapkan :hwnvm

Penell.tu?n ini bertujuan membandingknn performa ug@. ﬂm deteksi objek
berbasis deep learning, yaitu YOLOVS, Faster R-CNN, dan SSD. Dataset yang
digunakan berjumiah 4.156 Citra beranotasi MWWMHSMI} Tahapan
pﬂiﬁm meliputi akwisisi data, preprocessing berupa resize sesuni arsitekiur
mn&i..pﬂltﬂnn selama 50 epoch, serts evalunsi menngmﬂm an, ¥
Toll} :ﬂ‘lﬂﬁ.ﬁl‘ Sistern dinji melalui integrosi webeam untuk mﬂuiﬂ ﬂ—ﬂm&
dengan pencatatan waktu latih per epoch, kecepatan inferensi (FPS), dan ufi jarak
14 lm'.lgt.

Hasil penelitian menunjukkan YOLOVS paling optimal ﬁmmpmm 07821,
recall 00,8396, oLl rata-rata 0,70, dan mAP 0.5 sehmm ﬂnm_kecepmu
39.57 FPS. SED muﬁm&mmﬂl]?ll recall D.‘Im lolJ rata-eata 0,12,
dan mAP 0.5 sebesar 0546 dengan kecepatan 32,40 FPS. Sementar itu, Faster R-
CNN mmw recall 0.0173, Toll m-#m 0,01, dan mAP 0.5
sebesar 0,0086 dengan waktu latih paling Imfﬂaﬁ mml."cpuch} serta banyak
false positive. Uji Jan* m Ym konsisten hingga 3 meter,
sedangkan S50 tidak stabil don Faster R-CNN l'.urang akurat. Penelitian ini
menyimpulkan YOLOvE paling layak digunakan untuk sistem keamanan publik,

dengan saran memperluas datasel, meningkatkan kualitas anotasi, dan menguji
pada CCTV nvata.

Kata kuncl: Deteksi Objek. YOLOwE, Faster R-CNN, 55D, Keamanan Publik
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ABSTRACT

The misuse of sharp weapons and fircarms in pubfic spaces poses a sevious threat
fo commumnity safery, Camera-based swrveillance systems such as CCTV reguire
ohject detection techmology that is capable of aperating in real-time with figh
acciracy, speed, and stabifity. The main, chaltenge lies in the limitations of
detection algorithms in_balancing acg ! and consistency, resulting in

an average fol of .70, and mAP (1.5 of 0.862
af 0.0713, recall of #,2436, an avera

fraining Hme T
indicared thar YOLOVS Yemiined o vters, whereas SSD was
unstable and Faster R-CNN was less a 3 dv concludes that YOLOWR
ix the most suitable for public security systems, with recommendations to expand
the dataset, improve annotation guality, and canduct trials an real CCTV foatage.

Keyward: Object Detection, YOLOWS, Faster R-CNN, 88D, Public Security
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