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INTISARI

YouTube merupakan platform video yang sangat populer dan digunakan
oleh jutaan orang setiap har schagail sumber hiburan, informasi, dan edukasi,
Namun, di balik kemudahannya, pengguna kini mengalami kesulitan dalam menilai
kualitas suatu konten karena hilangnya indikator jumlah disiike serta meningkatnya
konten buatan Al atau content farm yang sering kali menurunkan kualitas informasi.
Pengouna harus membace komentar secara manual untuk memahami respons
audiens, yang tentu tidak efisien. Untuk menjawab masalah ind, penelitian ini
mengeribanghan sistem analisis sentimen komentar Y ouTube berbasis web dengan
[ﬂm&ﬂ metode prototyping. Sistem dirancang melalui beberapa mhapan:
akuisisi komentar melalui YouTube API, preprocessing data icks, pelabelan
sentimen menggunakan metode leksikon, pelatihan model menggunakan algoritma
Multimomial Norfve Bayes dan Linear SVC, serta integrasi sistem ba.r.hnd dam
fronremd berbasis Flask, Hasil evalsasi memmjukkan bahwa model Limege SFC
memiliki F1-Score tertinggi sebesar 0,7005, ditkuti oleh Multinpmial Naive Bayves
sebesar 01,6332, sedangksn metode leksikon seperti WADER dan TexiBlob
memiliki performa lebih rendah namun retap berguna dalam analisis multibahasa.
Sistemn berhasil diimplementasikan dalam bentuk website yang dapat menampilkan
ringkadan sentimen Komentar hanya dengan memasukkan tautan atay kata kunci
video. Penelitian ini bermanfiat bagi pengguna unum, kreator konten, serta peneliti
di bidang pemrosesan bahasa alami, dan masih dapat dikembangkan lebih lanjut
mefalui penambahan model, fitur deicksi komentar bot atan spam, scriz perluasan
dukungan bahasa

Kata kunci: analisis sentimen, YouTube, komentar, Naive Bayes, Linear S8V C,

Kix



ABSTRACT

YouTube iv a highly popular video platform wsed by millions of people daily
as a sowrce of entertafnment, information, and education, However, despite its
comvenience, usery now foce difffeulties in evaluating content guality due to the
rewmtoval of the dislike count and the increasing presence of Al-generated or content
farm videns, which often degrade J.gﬂlmiaﬂuu quality. Users are reguired to
manally read comments 1o understand oudience responses, which is inefficient. To
address this issue, this research developed a web-based sentiment anclysis gystem
JSor YouTube comments using the prototyping method. The vvetem was built through
several stgges: comment geguisition via the YouTiube J.PI. fexi ri'ﬂm PRERrOCESSing,
senfiment labeling wsing lexicon-based methods, nm&i'muﬁug with Multinomial
Nabve Buyes and Linear SVC algorithms, and Im‘e‘g.'r.:rm af backend and froniend
using the Flask framework. Evaluation results showed that the Linear SVC model
achieved the fighest F1-Score of (0. 7063, followed by Multinomial 'NuI#ﬁBa_}u?' with
a scoreaf . ﬁﬁ.ﬂ Levicon-based methods such ax VADER and TextBlob produced
lawer F}m but remained useful for muliilingual sentiment analysts, The
swstem was successfully implemented in the form of '@ website that can display
senfiment summarics of comments by simply inputting a udw link or topic. This
vesearclt (s wseful for gemeral users; content creators, and NLP researchers, and it
can be _ﬂmhﬂ' develaped by .::dd_t.;ag-mam models, spam or bot detection features,
and broader language support.

Keywaords: sentiment analysis, YouTube, comments, Natve Baves, Linear SVC,
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