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INTISARI

Pasar saham merupakan salah satu instrumen investasi yang menjanjikan,
namun memiliki tingkat volatilitas yang tinggi sehingga mempersulit investor
dalam mengambil keputusan yang tepat. Pergerakan harga saham yang kompleks
dan dipengaruhi oleh berbagai faktor eksternal memerlukan metode prediksi yang
akurat dan adaptif. Bank Rakyat Indonesia (BBRI) sebagai salah satu emiten besar
di Indonesia menjadi objek penelitian ini karena memiliki pergerakan harga yang
dinamis dan menjadi perhatian utama para investor. Untuk menjawab tantangan
tersebut, penelitian ini mengusulkan penerapan metode Recurrent Neural Network
(RNN) dengan pendekatan Long Short-Term Memory (LSTM) untuk memprediksi
harga saham BBRI berdasarkan data historis.

Penelitian dilakukan menggunakan data historis harga saham BBRI dari
tahun 2014 hingga 2024 yang diperoleh dari situs Investing.com. Tahapan yang
dilakukan meliputi pengumpulan data, eksplorasi dan transformasi data,
normalisasi, pembentukan dataset time series menggunakan sliding window
sepanjang 60time step, pembangunan model LSTM dengan dua lapisan dan
dropout, serta pelatihan model menggunakan empat algoritma optimasi: Adam,
Nadam, SGD, dan RMSprop. Evaluasi kinerja model dilakukan menggunakan
metrik MSE, RMSE, MAE, EVS, dan R2.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa model LSTM dengan optimasi Adam
pada konfigurasi 100 epoch menghasilkan performa terbaik, ditandai dengan nilai
error yang rendah dan koefisien determinasi (R?) lebih dari 0,92. Penelitian ini
memberikan kontribusi nyata dalam membantu investor mengambil keputusan
investasi berbasis data dan dapat dijadikan referensi untuk pengembangan model

prediksi harga saham di masa depan dengan pendekatan deep learning.

Kata kunci: Prediksi saham, LSTM, RNN, Deep learning, Optimasi
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ABSTRACT

Stock price prediction is an essential component in financial market
analysis, especially in supporting investment decision-making based on historical
data patterns. The high volatility and complexity of stock price movements,
particularly in the Indonesian market, necessitate the use of advanced
computational methods. This research focuses on predicting the stock price of Bank
Rakyat Indonesia (BBRI) using the Long Short-Term Memory (LSTM) model, a
variant of Recurrent Neural Network (RNN) known for its ability to learn long-term

dependencies in time series data.

The dataset used consists of daily historical stock prices from 2014 to 2024
obtained from Investing.com. The data preprocessing phase includes exploratory
data analysis (EDA), transformation, normalization, and restructuring into time
series format using a sliding window of 60 time steps. A multivariate LSTM model
was built using two LSTM layers with 100 units each, followed by dropout layers
to reduce overfitting. The model was trained using four different optimizers Adam,
Nadam, SGD, and RMSprop under  various  epoch  configurations,  with
performance evaluated using MSE, RMSE, MAE, EVS, and R

The results show that the LSTM model with Adam optimizer at 100 epochs
achieved the best prediction performance, with low error metrics and high
coefficient of determination (R?> > 0.92). This demonstrates the effectiveness of
LSTM in capturing the complex and non-linear patterns in BBRI stock price data.
The model is expected to assist investors in making data-driven investment
decisions and serves as a reference for further research in financial time series

forecasting using deep learning.

Keyword: Stock Price Prediction, LSTM, Recurrent Neural Network, Deep

Learning, Optimizer
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