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INTISARI

Fenomena naturalisasi pemain sepak bola dalam Tim Nasional Indonesia
telah memicu perdebatan publik yang intens di media sosial. Kebijakan ini di satu
sisi dianggap mampu meningkatkan performa tim nasional, namun di sisi lain
menimbulkan kekhawatiran terkait isu nasionalisme dan kebijakan olahraga.
Platform X, sebagai salah satu media sosial terpopuler di Indonesia, menjadi wadah
utama bagi masyarakat untuk menyampaikan pendapat mereka. Namun,
penggunaan bahasa informal, slang, dan struktur kalimat yang tidak baku dalam
tweet membuat analisis sentimen menjadi tantangan tersendiri. Oleh karena itu,
penelitian ini menggunakan pendekatan deep learning untuk mengatasi masalah
tersebut. Penelitian ini menggunakan kombinasi algoritma Long Short-Term
Memory (LSTM) dan Gated Recurrent Unit (GRU) untuk menganalisis sentimen
terhadap pemain naturalisasi. Data yang digunakan terdiri dari 33.330 tweet
berbahasa Indonesia yang diklasifikasikan ke dalam tiga kategori sentimen (positif,
negatif, dan netral), dengan bantuan model /ndonesian RoBERTa-based sentiment
classifier. Data dibagi menjadi 90% untuk pelatihan, 5% untuk validasi, dan 5%
untuk pengujian. Teknik augmentasi data diterapkan untuk menyeimbangkan
distribusi kelas, dan representasi kata dilakukan menggunakan pretrained FastText.
Evaluasi performa model dilakukan menggunakan metrik akurasi, presisi, recall,
Fl-score, dan Confusion Matrix. Hasil penelitian menunjukkan bahwa kombinasi
algoritma LSTM dan GRU memberikan hasil terbaik dengan akurasi sebesar
94,26%, lebih unggul dibandingkan model LSTM dan GRU tunggal. Analisis
terhadap fweet menunjukkan bahwa sentimen publik terhadap pemain naturalisasi
didominasi oleh opini negatif sebesar 63,9%. Penelitian ini diharapkan dapat
berkontribusi dalam pengembangan metode analisis sentimen berbasis deep
learning serta menjadi acuan bagi pemangku kebijakan olahraga dalam menyusun

strategi komunikasi yang lebih tepat terhadap opini publik.

Kata kunci: Analisis Sentimen, LSTM-GRU, Pemain Naturalisasi, Pembelajaran

Mendalam, Platform X.
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ABSTRACT

The naturalization of football players in the Indonesian national team has sparked
intense public debate on social media. While this policy is considered capable of
improving team performance, it also raises concerns about nationalism and sports
governance. Platform X, as one of the most widely used social media platforms in
Indonesia, serves as a primary space for the public to express their opinions.
However, the use of informal language, slang, and unstructured sentence forms in
tweets presents challenges for accurate sentiment analysis. To address these issues,
this study applies a deep learning approach by combining Long Short-Term
Memory (LSTM) and Gated Recurrent Unit (GRU) algorithms to analyze public
sentiment toward naturalized players. The dataset consists of 33,330 Indonesian-
language tweets, categorized into three sentiment classes (positive, negative, and
neutral) using the Indonesian RoBERTa-based sentiment classifier. The data is
divided into 90% for training, 5% for validation, and 5% for testing. Data
augmentation techniques are applied to balance class distribution, and word
representation is conducted using pretrained FastText embeddings. Model
performance is evaluated using accuracy, precision, recall, Fl-score, and
confusion matrix metrics. The results show that the LSTM-GRU combination
achieves the best performance, with an accuracy of 94.26%, outperforming the
standalone LSTM and GRU models. Sentiment analysis reveals that public opinion
is predominantly negative, accounting for 63.9% of the tweets. This research is
expected to contribute to the development of sentiment analysis methods based on
deep learning and serve as a reference for policymakers in the sports sector in

formulating more effective communication strategies in response to public opinion.

Keyword: Sentiment Analysis, LSTM-GRU, Naturalized Players, Deep Learning,
Platform X.
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