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INTISARI

Perkembangan pesat teknologi informasi dan komunikasi telah menjadikan
media sosial sebagai platfrom utama bagi individu untuk berbagi pemikiran,
perasaan, dan pengalaman. Emosi yang diekspresikan melalui teks media sosial
twitter, merupakan sumber data yang kaya untuk dianalisis. Deteksi emosi ini
penting seperti pemasaran, psikologi dan analisis sosial. Dengan volume yang terus
bertambah, diperlukan pendekatan komprehensif seperti pembelajaran mesin dan

pemrosesan bahasa alami (NLP).

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis dan mendeteksi emosi
pengguna melalui data teks yang diambil dari github dengan memanfaatkan
pendekatan Big Data. Metode Navie Bayes dipilih sebagai algoritma klasifikasi
utama karena kesederhanaan dan kemampuannyaa dalam memberikan hasil yang
akurat pada klasifikasi text. Tahapan prapemrosesan meliputi, stopwords removal,
stemming, dan pembobotan kata menggunakan Term Frequency-Inverse Document
Frequency (TF-IDF), yang merupakan Langkah penting untuk meningkatkan

akurasi model deteksi emosi.

Hasil penelitian ini diharapkan dapat memberikan pengalaman yang lebih
mendalam mengenai bagaimana emosi diekspresikan dalam komunikasi digital,
serta menunjukan efektivias algoritma Navie Bayes dalam menganalisis emosi
tersebut secara otomatis kontribusi penelitian ini diharapkan dapat memperdalam
bidang analisis emosi, khususnya dalam konteks media sosial dan menjadi dasar

untuk pengembangan aplikasi yang canggih di masa mendatang.

Kata kunci: Deteksi Emosi, Big Data, Media Sosial, Navie Bayes.
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ABSTRACT

The rapid development of information and communication technology has
made social media a primary platform for individuals to share thoughts, feelings,
and experiences. Emotions expressed through Twitter texts constitute a rich source
of data for analysis. Detecting these emotions is crucial for fields such as
marketing, psychology, and social analytics. With the ever-increasing volume,
comprehensive approaches such as machine learning and natural language

processing (NLP) are required.

This research aims to analyze and detect user emotions through text data
retrieved from GitHub using a Big Data approach. The Navie Bayes method was
chosen as the primary classification algorithm due to its simplicity and ability to
produce accurate results in text classification. Preprocessing steps include
stopword removal, stemming, and word weighting using Term Frequency-Inverse
Document Frequency (TF-IDF), which are crucial steps to improve the accuracy

of emotion detection models.

The results of this study are expected to provide a deeper understanding of
how emotions are expressed in digital communication and demonstrate the
effectiveness of the Navie Bayes algorithm in automatically analyzing these
emotions. This research is expected to deepen the field of emotion analysis,
particularly in the context of social media, and serve as a foundation for the

development of sophisticated applications in the future.

Keyword: Emotion Detection, Big Data, Social Media, Naive Bayes.
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