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INTISARL

Energi listrik telash menjadi bagian penting dalam kehidupan di era
modemn. Penyedia listrik dituntut untuk mampu menyediskan pasokan listrik
secara tepal waktu dan sesuai kebutuhan. Oleh sebab itu, diperlukan suatu sistem
prediksi yang dapat memperkirakan konsumsi listrik berdasarkan data historis
penggunaannya. Dalam peneliian im digunakan metode Lomg Short Term
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ABSTRACT

Electrical energy hos become an essential part of life in the modern era.
Electricity providers are required to provide an electricity supply on time and as
needed. Therefore, a prediction system is required that can estimate electricity
wmhﬂﬂimhmmuf (5 use. In this research, Long Short Term
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