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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen masyarakat terhadap
kebijakan Upah Minimum Indonesia dengan menggunakan algoritma Support
Vector Machine (SVM) dan Logistic Regression pada komentar YouTube.
Kebijakan upah minimum merupakan isu_strategis yang sering menjadi bahan
diskusi  publik  karena  dampaknya ll:ﬂﬂﬂq kesejahterman  pekerja  dan
keberlangsungan usaha. Perkembangan Hnuhp mformasi, khususnyva media
soskal scpem'faﬂ'lﬁe telah o i me miﬂtﬂlﬂnmnyampm!mnnpm
secura_ ferbuks. I{mw “yang  muncul mencerminkan  beragam
senitimen publik. sehingga diperlukan metode klasifikosi yang akurat untuk
memahami persepsi masyarakat secara menyeluruh,

Metode penelition meliputi pengumpulan dota: komentar dari YouTube
n'm APL, preprocessing teks berupa text ﬂmm _ﬁ‘.l_ﬁmg,
normalisasi, tokenisasi, stopword removal, dan stemming, seﬂn"p‘&nh?ghn.-ﬁula

menggunakan K-Fold Cross Validation (5-Fold) dan Split Data §0:20. Pemodelan
dilakukan menggunakan algoritma SVM dengan kernel Polynomial, RBF. dan
Swmid serfa algoritma Lomstic  Regression, E:mhnn model dilakukan
berdnssrkan metrik akurasi, precision, recall, dan Fl-mi, Hasil penelitian
menunjukkan baliwa model SVM liuﬂgan kernel m memiliki akurasi terbaik.
vaitu 80.47% pada K-Fold, sedangka ression unggul tipis pada Split

Data mmmlﬂ.
Hasil penelitian ini menunjukkun tahwa SVM RBF merupakan pilihan

unggul untuk klasifikasi iqﬂﬁ:ﬁm i;mﬂ;f hﬂsﬁﬂ;ﬂ ekonomi di YouTube,
Penelitian ini dopat dimanfaatkan oleh peng:!mbll kebijakan, peneliti, dan

pengembang sistem analisis opini publik berbasis media sosial.

Kata kunel: analisis sentimen, SVM. Logistic Regression, YouTube, upah
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ABSTRACT

This study oims o analvze public sentiment towards Indonesio s minimim
wage policy using Suppart Vector Machine (SFM) and Logistic Regression
algorithms on YouTube comments. The minimum wage policy ix g strafegic issae
Sfrequently discussed in public discourse die to ity impact on both worker welfare
and husiness sustatnabilite. The ¢ of information technology,
! ax made i easier for the
pnity reflects lﬂm

especially through. el e
public fo express

) aned el ﬂmﬂmm s £

A wuhwm'wwhm

20 data split

i ; ¢ is o superior choice
Sfor sentiment classification . AN : » ; podicier via YouTube.
This research can benefit polic rE, F . and developers of social
media-hased opinion analysis systems,

Iqmrﬁ:mﬂnenl‘ anaivsis, SVM, Legiztic Regression, YouTube, minimum
Wage.
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