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INTISARI

Kualitas air minum merupakan faktor krusial dalam menjaga kesehatan
masyarakat. Namun, seringkali data kualitas air mengalami missing value, yang
dapat mengurangi akurasi dalam analisis dan klasifikasi. Salah satu pendekatan
untuk menangani missing value adalah metode Center of Tendency (mean, median,
dan modus). Penelitian ini bertujuan untuk mengevaluasi efektivitas metode
imputasi ini dalam meningkatkan akurasi klasifikasi potabilitas air. Data yang
digunakan dalam penelitian ini mengandung berbagai parameter kualitas air, seperti
pH, kandungan zat padat terlarut, tingkat kekeruhan, serta kandungan kimia
lainnya.

Metode penelitian ini melibatkan penerapan algoritma Naive Bayes,
Decision Tree, dan SVM untuk mengklasifikasikan potabilitas air setelah dilakukan
imputasi dengan metode Center of Tendency. Evaluasi dilakukan menggunakan
confusion matrix, yang mengukur performa model berdasarkan akurasi, precision,
recall, dan fl-score. Dataset dibagi menjadi data latih dan data uji untuk setiap
metode imputasi yang digunakan, dan hasil klasifikasi dibandingkan untuk menilai
dampak metode imputasi terhadap performa model.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa metode Center of Tendency
memberikan peningkatan akurasi dalam klasifikasi potabilitas air dibandingkan
dengan dataset asli tanpa imputasi. Metode median cenderung menghasilkan
performa terbaik dibandingkan mean dan modus dalam beberapa skenario. Temuan
ini dapat dimanfaatkan oleh peneliti dan praktisi dalam bidang data mining dan
pengolahan data lingkungan untuk meningkatkan keandalan analisis data dengan
missing value. Penelitian lebih lanjut dapat dilakukan dengan menerapkan metode
imputasi lain atau menggunakan dataset yang lebih luas untuk meningkatkan
generalisasi hasil.

Kata kunci: missing value, Center of Tedency, klasifikasi, confusion matrix,

potabilitas air.
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ABSTRACT

Drinking water quality is a crucial factor in maintaining public health.
However, water quality data often contain missing values, which can reduce the
accuracy of analysis and classification. One approach to handling missing values
is the Center of Tendency method (mean, median, and mode). This study aims to
evaluate the effectiveness of this imputation method in improving the accuracy of
potable water classification. The dataset used in this research includes various
water quality parameters, such as pH, total dissolved solids, turbidity levels, and

chemical content.

The research methodology involves implementing Naive Bayes, Decision
Tree, and SVM algorithms to classify water potability after imputing missing values
using the Center of Tendency approach. The evaluation is conducted using a
confusion matrix, which measures model performance based on accuracy,
precision, recall, and f1-score. The dataset is divided into training and testing sets
for each imputation method applied, and the classification results are compared to

assess the impact of imputation on model performance.

The results indicate that the Center of Tendency method improves
classification accuracy compared to the original dataset without imputation. The
median method tends to produce the best performance compared to the mean and
mode in several scenarios. These findings can be beneficial for researchers and
practitioners in the field of data mining and environmental data processing to
enhance the reliability of analyses involving missing values. Future research can
explore other imputation techniques or utilize a broader dataset to improve the

generalizability of the results.

Keyword: missing value, Center of Tedency, classification, confusion matrix, water

potability
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