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INTISARI

Pergerakan harga Bitcoin dipengaruhi oleh berbagai faktor, mulai dari aspek
fundamental, teknikal, hingga sentimen pasar. Salah satu faktor yang diduga
memiliki pengaruh terhadap pergerakan harga Bitcoin adalah sentimen yang
terbentuk di media sosial. Media sosial sering menjadi wadah diskusi bagi investor
dan trader dalam menentukan keputusan mereka. Oleh karena itu, penelitian ini
mengangkat hipotesis bahwa sentimen di media sosial dapat memberikan pengaruh
terhadap fluktuasi harga Bitcoin dalam jangka waktu tertentu.

Penelitian ini menggunakan pendekatan machine learning untuk
menganalisis sentimen yang terbentuk dalam media sosial X selama periode
tertentu. Algoritma Bidirectional Long Short-Term Memory (BiLSTM) yang sudah
dilatih sebelumnya digunakan untuk melakukan klasifikasi sentimen terhadap teks
yang diperoleh dari media sosial. Data sentimen yang telah diklasifikasikan
kemudian dianalisis menggunakan metode Pearson correlation untuk melihat
hubungan linear antara sentimen dan harga Bitcoin. Selain itu, model
Autoregressive Distributed Lag (ARDL) digunakan untuk mengamati pengaruh
sentimen terhadap pergerakan harga Bitcoin baik dalam jangka pendek maupun
jangka panjang.

Pelatihan algoritma BiLSTM menghasilkan akurasi sebesar 97%, yang
menunjukkan bahwa algoritma ini tergolong baik dalam mengklasifikasikan
sentimen media sosial. Hasil penelitian menunjukkan bahwa terdapat hubungan
antara sentimen media sosial dan pergerakan harga Bitcoin dalam jangka pendek,
meskipun tidak terlalu kuat. Namun dalam jangka panjang, hubungan yang
terbentuk antara kedua variabel tersebut cenderung kurang signifikan. Temuan ini
mengindikasikan bahwa meskipun sentimen media sosial dapat menjadi indikator
awal perubahan harga Bitcoin dalam waktu dekat, faktor lain kemungkinan lebih
dominan dalam mempengaruhi pergerakan harga Bitcoin yang terjadi.

Kata kunci: Bitcoin, sentimen, machine learning
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ABSTRACT

Bitcoin price movements are influenced by various factors, ranging from
fundamental, technical, to market sentiment. One factor that is thought to have an
influence on Bitcoin price movements is the sentiment formed on social media.
Social media is often a discussion forum for investors and traders in determining
their decisions. Therefore, this study raises the hypothesis that sentiment on social
media can have an influence on Bitcoin price fluctuations within a certain period
of time.

This research uses a machine learning approach to analyse the sentiment
formed in X social media over a certain period. The pre-trained Bidirectional Long
Short-Term Memory (BiLSTM) algorithm is used to perform sentiment
classification on text obtained from social media. The classified sentiment data is
then analysed using the Pearson correlation method to see the linear relationship
between sentiment and Bitcoin price. In addition, the Autoregressive Distributed
Lag (ARDL) model is used to observe the effect of sentiment on Bitcoin price
movements in both the short and long term.

The BiLSTM algorithm training resulted in an accuracy of 97%, which
shows that the algorithm is relatively good at classifying social media sentiment.
The results show that there is a relationship between social media sentiment and
Bitcoin price movements in the short term, although the relationship between social
media sentiment and Bitcoin price movements in the long term is not significant.

Keyword : Bictoin, sentiment, machine learning
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