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INTISARI

Batik merupakan warisan budaya Indonesia yang memiliki beragam motif
dengan makna filosofis mendalam. Namun, banyaknya variasi motif sering kali
menyulitkan dalam proses identifikasi secara manual. Penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan model klasifikasi motif batik menggunakan metode
Convolutional Neural Network (CNN) dengan dua arsitektur yang dibandingkan,
yaitu MobileNetV2 dan VGG16. Dataset yang digunakan terdiri dari 1.518 gambar
motif batik yang diperoleh dari Kaggle dan Roboflow, yang kemudian diproses
melalui teknik augmentasi data untuk meningkatkan variasi dan akurasi model.
Model dilatih menggunakan Adam optimizer dengan 100 epoch, serta diterapkan
teknik early stopping untuk menghindari overfitting. Evaluasi dilakukan dengan
menggunakan confusion matrix dan classification report untuk menilai performa
model. Hasil penelitian menunjukkan bahwa MobileNetV2 memiliki akurasi
pengujian sebesar 91,64%, lebih tinggi dibandingkan VGG16 yang mencapai
88,46%. Selain itu, MobileNetV2 memiliki keunggulan dalam waktu pemrosesan
yang lebih cepat dibandingkan VGG16. Implementasi model ini diwujudkan dalam
bentuk aplikasi berbasis website menggunakan Flask, sehingga dapat digunakan
secara praktis oleh masyarakat. Penelitian ini diharapkan dapat berkontribusi dalam
pelestarian batik melalui teknologi digital serta membantu dalam identifikasi motif
batik secara otomatis.

Kata kunci: Klasifikasi Batik, Convolutional Neural Network, MobileNetV2,
VGGI16, Flask
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ABSTRACT

Batik is an Indonesian cultural heritage with diverse motifs, each carrying
deep philosophical meanings. However, the vast variety of motifs often makes
manual identification challenging. This research aims to develop a batik motif
classification model using Convolutional Neural Network (CNN) by comparing two
architectures: MobileNetV2 and VGG16. The dataset consists of 1,518 batik images
sourced from Kaggle and Roboflow, which were processed using data augmentation
techniques to enhance variation and improve model accuracy. The models were
trained using the Adam optimizer with 100 epochs, and early stopping was
implemented to prevent overfitting. Evaluation was conducted using the confusion
matrix and classification report to assess model performance. The results indicate
that MobileNetV2 achieved a test accuracy of 91.64%, outperforming VGGI6,
which achieved §8.46%. Additionally, MobileNetV2 demonstrated a faster
processing time compared to VGG16. The model was implemented as a web-based
application using Flask, making it ecasily accessible for users. This research is
expected to contribute to the preservation of batik through digital technology and
assist in automatic batik motif identification.

Keywords: Batik Classification, Convolutional Neural Network, MobileNetV?2,
VGGI6, Flask



