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INTISARI

Pertumbuhan kebutuhan efisiensi di sektor pertanian mendorong
pemanfaatan teknologi modern seperti Artificial Intelligence (Al), khususnya
dalam Klasifikasi citra rempah-rempah yang memiliki keragaman visual tinggi.
Tantangan utama dalam implementasinya adalah pemilihan model deep learning
yang tidak hanya akurat, tetapi juga efisien secara komputasi. Transfer learning
dengan model pre-trained menjadi solusi untuk mengatasi keterbatasan data dan
sumber daya.

Penelitian ini bertujuan menganalisis dan membandingkan performa lima
model pre-trained efisien, yaitu MobileNetV1, MobileNetV2, EfficientNetBO,
EfficientNetB1l, dan EfficientNetB2 dalam klasifikasi citra rempah-rempah
Indonesia. Dataset terdiri dari 6.510 gambar dari 31 jenis rempah yang diperoleh
dari Kaggle, diproses melalui tahapan preprocessing, pelatihan model, dan evaluasi
menggunakan metrik akurasi, presisi, recall, dan F1-score.

Hasil menunjukkan MobileNetV1 memiliki performa tertinggi dengan
akurasi 91%, diikuti MobileNetV2 dengan akurasi 90%, sementara EfficientNetBO,
B1 dan B2 menunjukkan performa lebih rendah. Dengan jumlah parameter ringan
dan akurasi tinggi, MobileNetVV1 dinilai paling efisien untuk perangkat dengan
keterbatasan komputasi. Penelitian ini memberikan kontribusi bagi pengembangan
sistem Klasifikasi rempah yang akurat dan efisien, serta mendukung sektor
pertanian, perdagangan, dan edukasi berbasis Al.

Kata kunci: rempah-rempah, deep learning, transfer learning, MobileNet,
EfficientNet
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ABSTRACT

The growing demand for efficiency in the agricultural sector drives the
adoption of modern technologies such as Artificial Intelligence (Al), especially in
the classification of spice images, which exhibit high visual diversity. A key
challenge lies in selecting deep learning models that are not only accurate but also
computationally efficient. Transfer learning using pre-trained models offers a
promising solution to address limitations in data and computational resources.

This study aims to analyze and compare the performance of five efficient
pre-trained models, MobileNetV1, MobileNetV2, EfficientNetBO, EfficientNetB1,
and EfficientNetB2 in classifying Indonesian spice images. The dataset comprises
6,510 images representing 31 spice categories collected from Kaggle, processed
through stages of data preprocessing, model training, and evaluation using
accuracy, precision, recall, and F1-score metrics.

Results show that MobileNetV1 achieved the highest performance with 91%
accuracy, followed by MobileNetV2 with 90%. EfficientNetBO, B1 and B2 showed
lower performance. With lightweight parameters and high accuracy, MobileNetV1
is considered the most efficient for deployment on resource-constrained devices.
This research contributes to the development of accurate and efficient spice
classification systems, supporting agriculture, commerce, and Al-based education.
Keywords: spices, deep learning, transfer learning, MobileNet, EfficientNet
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