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INTISARI

Jagung adalah salah satu tanaman pangan utama yang penting untuk
menyediakan sumber karbohidrat bagi masyarakat. Sebagai tanaman pangan
terbesar ketiga di dunia setelah beras dan gandum, serta terbesar kedua di Indonesia
setelah padi, jagung memiliki kontribusi signifikan dalam memenuhi kebutuhan
pangan global. Namun, produktivitas dan kuliatas jagung dapat menurun karena
daun jagung terinfeksi penyakit. Hal itu diperparah dengan Kondisi lingkungan
yang ideal bagi penyebaran patogen.Oleh sebab itu,tantangan dalam budidaya
jagung adalah serangan penyakit pada daun yang dapat menghambat produktivitas
dan kualitas panen.

Deep learning adalah cabang kecerdasan buatan yang menggunakan
jaringan saraf tiruan berlapis-lapis untuk menganalisis data kompleks. Salah satu
metode populer adalah Convolutional Neural Network (CNN), yang efektif dalam
pengenalan pola visual dari gambar. Ditambah metode saat ini memungkinkan
untuk melakukan tranfer learning. Penelitian ini bertujuan mengklasifikasikan
penyakit daun jagung menggunakan CNN dengan kombinasi berbagai arsitektur
tranfer learning. Arsitektur tersebut digunakan sebagai ekstraksi fitur sedangkan
CNN digunakan sebagai lapisan fully connected untuk klasifikasi. Augmentasi data
diterapkan untuk meningkatkan performa model.

Evaluasi menunjukkan arsitektur Densenet]121 mencapai akurasi 99% pada
pada pengujian dengan kecepatan komputasi 8 detik mengalahkan arsitektur
MobileNetV2 yang mencapai akurasi 98% dengan kecepatan komputasi 3 detik.
Hasil penelitian ini diharapkan dapat dikembakan sebagai aplikasi sehingga dapat
membantu petani mengelola penyakit tanaman jagung secara lebih efektif dengan
memfoto daun yang terinfeksi, sehingga meningkatkan produktivitas dan kualitas
hasil panen.

Kata kunci: Convolutional Neural Network,Jagung,Pelatihan, Akurasi,Komputasi
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ABSTRACT

Corn is one of the primary food crops that serves as an essential source of
carbohydrates for people. As the world's third-largest food crop after rice and
wheat, and the second-largest in Indonesia after rice, corn plays a significant role
in meeting global food needs. However, the productivity and quality of corn can
decline due to diseases that infect its leaves. This issue is exacerbated by
environmental conditions that favor the spread of pathogens. Therefore, a major
challenge in corn cultivation is leaf diseases that hinder productivity and harvest
quality.

Deep learning, a branch of artificial intelligence, utilizes multi-layered
artificial neural networks to analyze complex data. One popular method is
Convolutional Neural Networks (CNN), which are highly effective for recognizing
visual patterns in images. Additionally, current methods enable transfer learning.
This research aims to classify corn leaf diseases using CNN combined with various
transfer learning architectures. These architectures serve as feature extractors,
while CNN is used as the fully connected layer for classification. Data
augmentation is applied to enhance model performance.

The evaluation demonstrates that the DenseNet121 architecture achieves
an accuracy of 99% during testing with a computational speed of 8 seconds,
outperforming the MobileNetV2 architecture, which achieves an accuracy of 98%
with a computational speed of 3 seconds. This study's results are expected to be
developed into an application that assists farmers in managing corn leaf diseases
more effectively by capturing images of infected leaves, thereby improving
productivity and harvest quality.

Keyword: Convolutional Neural Network, Corn,testing Accuracy, Computation
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