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INTISARI

Klasifikasi bakteri Escherichia coli (E. coli) merupakan langkah penting
dalam bidang mikrobiologi dan kesehatan untuk mendeteksi serta menganalisis
berbagai strain bakteri yang berpotensi berbahaya. Penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan klasifikasi E. coli dengan menggunakan dua algoritma machine
learning, yaitu Support Vector Machine (SVM) dan Naive Bayes. Pengembangan
dilakukan melalui penyusunan pipeline klasifikasi yang mencakup preprocessing
data, pemisahan data latih dan uji, pelatihan model, evaluasi Kinerja, serta
visualisasi hasil klasifikasi. Kedua algoritma diterapkan pada dataset E. coli untuk
mengevaluasi akurasi, presisi, recall, dan fl-score dalam membedakan strain
bakteri berdasarkan karakteristik numeriknya. Hasil eksperimen menunjukkan
bahwa SVM memiliki keunggulan dalam menangani data berdimensi tinggi dan
memberikan akurasi yang lebih tinggi dibandingkan dengan Naive Bayes. Namun,
Naive Bayes tetap menunjukkan performa yang kompetitif, terutama dalam
kecepatan komputasi dan interpretabilitas. Penelitian ini menegaskan bahwa
pengembangan klasifikasi berbasis machine learning dapat memberikan solusi
efektif dan efisien dalam identifikasi bakteri E. coli, yang berpotensi mendukung

penerapan di bidang medis dan mikrobiologi.

Kata kunci: E. coli, klasifikasi, Support Vector Machine, Naive Bayes,

pengembangan.
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ABSTRACT

The classification of Escherichia coli (E. coli) bacteria is a crucial step in
microbiology and healthcare for identifying and analyzing potentially harmful
bacterial strains. This study aims to develop a classification for E. coli using two
machine learning algorithms: Support Vector Machine (SVM) and Naive Bayes.
The development process involves building a complete classification pipeline,
including data preprocessing, train-test data splitting, model training, performance
evaluation, and result visualization. Both algorithms were applied to an E. coli
dataset to evaluate their accuracy, precision, recall, and F1-score in distinguishing
bacterial strains based on numerical features. The experimental results show that
SVM excels in handling high-dimensional data and achieved higher accuracy
compared to Naive Bayes. However, Naive Bayes remained competitive,
particularly in terms of computational speed and model interpretability. This
research concludes that a well-developed machine learning-based classification
can provide an effective and efficient solution for identifying E. coli bacteria, with

potential applications in medical and microbiological fields.

Keywords: E. coli, classification, Support Vector Machine, Naive Bayes,

development.
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