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INTISARI

Jenis rempah, seperti andaliman, biji ketumbar, kemukus, lada, jahe, kencur, kunyit,
dan lengkuas mempunyai tampilan tampak serupa, ini dapat menimbulkan
kebingungan. Hal ini menjadi tantangan tersendiri, karena kesalahan dalam
mengenali rempah dapat memengaruhi rasa hingga kualitas dari masakan atau
produk yang dihasilkan. Maka, diperlukan sebuah solusi yang inovatif dan mudah
diakses untuk menangani masalah ini. Penelitian ini menerapkan arsitektur
EfficientNetV2-S dalam Kklasifikasi gambar rempah-rempah menggunakan
algoritma Convolutional Neural Network (CNN). Fokus utama dari penelitian ini
adalah untuk menganalisis dan mengevaluasi kinerja model EfficientNetV2-S dalam
mengklasifikasikan gambar rempah. Dataset yang digunakan terdiri dari 1.400
gambar yang mencakup delapan kelas rempah, seperti andaliman, biji ketumbar,
kemukus, lada, jahe, kencur, kunyit, dan lengkuas. Setalah melakukan beberapa
epoch, hasil penelitian menunjukkan bahwa akurasi terbaik pada epoch ke-150
mendapatkan akurasi sebesar 88,42% pada data latih dan 86,79% pada data
validasi. Namun, data uji keseluruhan pada model hanya mencapai akurasi 14%,
yang menunjukkan perlunya perbaikan signifikan dalam kinerja model untuk
mencapai hasil yang lebih baik.

Kata kunci: Klasifikasi, Rempah, EfficientNetV2-S, Convolutional Neural
Network (CNN), Citra.
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ABSTRACT

Types of spices, such as andaliman, coriander seeds, cubeb, pepper, ginger,
galangal, turmeric and galangal, which at first glance look similar, cause
confusion. This is a challenge in itself, because mistakes in recognizing spices can
affect the taste and quality of the food or product produced. So, an innovative and
easily accessible solution is needed to deal with this problem. This research applies
the EfficientNetV2-S architecture in spice image classification using the
Convolutional Neural Network (CNN) algorithm. The main focus of this research
is to analyze and evaluate the performance of the EfficientNetV2-S model in
classifying spice images. The dataset used consists of 1,400 images covering eight
spice classes, such as andaliman, coriander seeds, cubeb, pepper, ginger, kencur,
turmeric, and galangal. After carrying out several epochs, the research results
showed that the best accuracy at the 150th epoch was an accuracy of 88.42% on
training data and 86.79% on validation data. However, the overall test data on the
model only achieved 14% accuracy, indicating the need for significant

improvements in model performance to achieve better results.

Keyword: Classification, Spices, EfficientNetV2-S, Convolutional Neural Network
(CNN), Image.
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