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INTISARI

Penelitian ini membahas penerapan metode kuartil dalam prediksi
keuangan menggunakan machine learning. Pengembangan aplikasi CashCue yang
memanfaatkan machine learning untuk menganalisis pola pengeluaran keuangan
pengguna menjadi fokus utama. Metode kuartil digunakan untuk
mengklasifikasikan perilaku keuangan menjadi kategori hemat, normal, dan
boros. Hasil penelitian menunjukkan bahwa metode kuartil efektif dalam
memberikan prediksi keuangan yang dapat membantu pengguna mengelola

keuangan secara lebih efisien.

Kata kunci: Prediksi Keuangan, Machine Learning, Metode Kuartil, Analisis

Pengeluaran.
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ABSTRACT

This study discusses the application of the quartile method in financial
prediction using machine learning. The development of the CashCue application,
which utilizes machine learning to analyze user financial spending patterns, is the
main focus. The quartile method is used to classify financial behavior into thrifty,
normal, and extravagant categories. The results show that the quartile method is
effective in providing financial predictions that can help users manage their

finances more efficiently.

Keyword: Financial Prediction, Machine Learning, Quartile Method, Spending

Pattern Analysis.
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