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INTISARI

Jagung merupakan salah satu tanaman pangan utama dunia yang menempati
peringkat ketiga setelah padi dan gandum secara global, serta peringkat kedua di
Indonesia sebagai komoditas pangan setelah padi. Selain sebagai sumber pangan,
jagung juga dimanfaatkan sebagai pakan ternak dan bahan baku industri bioenergi.
Kemampuannya sebagai tanaman C4 menjadikan jagung efisien dalam penggunaan air
dan tahan terhadap suhu tinggi. Namun, serangan penyakit daun seperti karat daun,
hawar daun, dan bercak daun dapat menurunkan produktivitas dan kualitas hasil panen,
dikarenakan dapat menyulitkan petani pemula, dalam membedakan jenis penyakit
secara visual.

Penelitian ini menerapkan algoritma deep learning berbasis Vision Transformer
(ViT) untuk mengklasifikasikan penyakit pada daun jagung. Model ViT dipilih karena
kemampuannya dalam menangkap visual secara menyeluruh melalui mekanisme self-
attention, serta keunggulannya dalam memproses citra beresolusi tinggi. Penelitian ini
menggunakan model pretrain sebagai dasar pembentukan model dan dataset umum dari
Kaggle, serta tidak membandingkan antara arsitektur ViT dengan arsitektur deep
learning lain. Fokus utama penelitian ini hanya pada kinerja ViT dalam melakukan
klasifikasi gambar klasifikasi gambar tanpa mencakup diagnosis lanjutan.

Hasil dari penelitian ini menunjukkan bahwa model ViT mampu mencapai
akurasi hingga 99%, dengan performa klasifikasi yang cukup stabil meskipun terdapat
sedikit kesalahan prediksi. Temuan ini menunjukkan bahwa ViT merupakan
pendekatan yang potensial dalam mendeteksi penyakit daun tanaman jagung secara
dini dan akurat, serta dapat menjadi solusi teknologi pertanian berbasis kecerdasan
buatan. Pengembangan lebih lanjut terhadap model ViT dapat dilakukan agar

mendapat hasil yang lebih akurat dan dalam klasifikasi terhadap citra gambar.

Kata kunci: Jagung, Citra Penyakit Tanaman, Klasifikasi, Deep Learning, Vision

Trasnformer.
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ABSTRACT

Maize is one of the world's major food crops, ranking third after rice and
wheat globally, and second in Indonesia as a food commodity after rice. Apart from
being a food source, maize is also utilized as animal feed and raw material for the
bioenergy industry. Its ability as a C4 crop makes maize efficient in water use and
resistant to high temperatures. However, leaf diseases such as common rust, blight
and gray leaf spot can reduce productivity and yield quality, as it can be difficult for

novice farmers to visually distinguish between disease types.

This research applies a Vision Transformer (ViT) based deep learning
algorithm to classify diseases on corn leaves. The ViT model was chosen due to its
ability to capture visuals thoroughly through self-attention mechanisms, as well as its
superiority in processing high-resolution images. This research uses a pretrain model
as the basis for model building and a common dataset from Kaggle, and does not
compare the ViT architecture with other deep learning architectures. The main focus

of this research is on image classification without including advanced diagnosis.

The results of this study showed that the ViT model was able to achieve an
accuracy of up to 99%, with a fairly stable classification performance despite a small
number of prediction errors. These findings suggest that ViT is a potential approach
for early and accurate detection of leaf diseases in maize plants, and can be a

solution to the problem.

Keyword: Maize, Plant disease image, Classification, Deep Learning, Vision

Transformer.
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