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INTISARI

Penelitian ini membahas analisis perbandingan algoritma Long Short-
Term Memory (LSTM) dan Bidirectional Long Short-Term Memory
(BiLSTM) dalam konteks prediksi cuaca ekstrem di Kalimantan Tengah. Dengan
meningkatnya kejadian cuaca ekstrem seperti banjir dan kekeringan, pemanfaatan

model berbasis kecerdasan buatan diperlukan untuk meningkatkan akurasi prediksi.

Metode yang digunakan dalam penelitian ini melibatkan pengumpulan data
cuaca historis dari BMKG, normalisasi data, serta pelatihan model dengan
menggunakan algoritma LSTM dan BiLSTM. Evaluasi dilakukan menggunakan
Mean Absolute Error (MAE) dan akurasi model, dengan parameter konfigurasi

epoch 50 dan batch size 32.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa model BILSTM memiliki performa
lebih baik dibandingkan LSTM dengan akurasi 97,75% dan presisi 96,35%,
sedangkan LSTM hanya mencapai akurasi 93,75% dan presisi 91,29%. Dengan
tingkat kesalahan MAE yang lebih kecil, BILSTM terbukti lebih efektif dalam
memprediksi pola cuaca ekstrem. Hasil penelitian ini dapat digunakan sebagai dasar

dalam pengembangan sistem mitigasi bencana berbasis kecerdasan buatan.

Kata kunci: LSTM, BiLSTM, prediksi cuaca, cuaca ekstrem, machine learning
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ABSTRACT

This study analyzes the comparison of Long Short-Term Memory
(LSTM) and Bidirectional Long Short-Term Memory (BiLSTM) algorithms in
predicting extreme weather patterns in Central Kalimantan. With the increasing
occurrence of extreme weather events such as floods and droughts, artificial

intelligence-based models are needed to improve prediction accuracy.

The methodology involves collecting historical weather data from BMKG,
normalizing the data, and training models using LSTM and BiLSTM algorithms.
Evaluation is conducted using Mean Absolute Error (MAE) and model accuracy,

with configuration parameters of 50 epochs and batch size 32.

Results indicate that the BILSTM model outperforms LSTM, achieving
97.75% accuracy and 96.35% precision, while LSTM achieves only 93.75%
accuracy and 91.29% precision. With a lower MAE, BiLSTM proves to be more
effective in predicting extreme weather patterns. This research can serve as a

foundation for developing artificial intelligence-based disaster mitigation systems.

Keywords: LSTM, BiLSTM, weather prediction, extreme weather, machine

learning
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