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INTISARI

Penentuan kelayakan penerimaan kredit merupakan proses yang sangat
penting dalam industri perbankan dan keuangan, Untuk meningkatkan akurasi dan
efisiensi dalam klasifikasi kelayakan kredit, penelitian ini berfokus pada penerapan
dua model machine leamning, vaitu Logistic Regression dan Random Forest
Classifier. Logistic Regression dipilih karena kemampuanmya dalam
mengidentifilasi hobungan linear antara sanabel input dan output, sedangkan
Random Forest Classifier memiliki keunggulan dulam menangani dataset yang
kompleks dan non-linear. Tujusn wiama dari penclitian ini adalah  untuk
membandingkan performa kedus model tersebut dalmm fugas klasifikasi kelayvakan
kredit. Perbandingan dilakukan dengan iahapan Studi Litératur, Akuisisi Data,
L;'DA..' Pre-Processing, Modelling, Evaluasi, dan Analisis Ewalussi Model.
Dataset vang akan digunakan mencakup mformasi demografis seria dﬂa-ﬁﬁms:ial
dari nasabah. Perbandingan performa pada penelitian inl menggunakan matrix
akurasi, precision, recall, Fl-Score dan AUC-ROC untuk mengevaluasi kinerja
masing-masing model. Penelitian ini menghasilkan bahwa model random forest
lebih unggul dengan skor Akurasi 0,85, Presisi (.81, Rrx:lii 0,91 dan Fl Seorc (186,
Skor AUC yang digunakan untuk melihat seberapa baik model dalam membedakan
clase 1 dan 0 mencapai 0,92, Hasil penelitian ini diharaplkan mampu memberikan
rekomendasi vang bermanfaat bagi industri perbankan dalam memilih model vang
paling tepat untuk penilaian kelayakan kredit,

Kata kunci: Machine Leaming. Kelavakan Kredit, Logistic Regression. Random
Forest Classifier, Klasifikasi,

Hiv



ABSTRACT

The determination of credit eligtbility is a vital process in the bawking and
Sinencial industries, Ta enhance acowracy and efficiency in credit eligibility
elassification, this shedy focuses on the application of fwo machine leqrming
models: Logistic Regression and Random Forest Classifier. Logistic Regressfon
was chosen for its ability to identify linear relationships between input and output
varighles, while Random Forest Classifier is advantageons in hondling complex
and non-linedr datasets. The main objective of this study is to compare the
performance of these two models in credit eligibility classification tasks. The
comparison  invelves several stages: Literaiure Rm.liﬂm Data - Acquisition,
Exploratory Data Amalvsis (EDA), Pre-Processing, Modeling, Evaluarion, and
Modd Eﬁ&mﬁan Analysiz. The dataset ived Enrfm!;'s'.ﬁ'mapﬁpﬂe mﬂi financial
.rnfm'pj‘ customers. The performance comparisort in this study uiilizes
accuracy, precision, recall, Fi-Scare, and AUC-ROC metrics o evaluate the
effectiveness of each model, The study concludes that the Random Forest mode!
entperforms Logistic Regression, achleving an acewracyscorve of (L83, prectsion of
041, recall u_,l;' I']I.FJ'. and Fi-Score af (L86. The AUC.'M which mﬂﬁ!‘mx the
madel’s ability to distinguish between class 1 and 0, reached 0.92. The findings of
this study. are expecied o provide valuable recomnendations for the banking
industry in selecting the most suitable model for credit eligibility assessment.

Keyword: Machine Learning, Credic Efigibiline, Logistic Regression, Random

Forest Classifier, Classification,
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