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INTISARI

Politik dinasti merupakan fenomena di mana kekuasaan politik terpusat
pada satu keluarga dalam jangka waktu yang panjang, yang berpotensi
menimbulkan ketidaksetaraan dalam distribusi kekuasaan. Media sosial, khususnya
Twitter, menjadi platform utama bagi masyarakat untuk mengekspresikan opini
mereka terkait isu ini. Namun, dalam analisis sentimen publik terhadap politik
dinasti, salah satu tantangan utama yang dihadapi adalah ketidakseimbangan data
(unbalanced data), yang dapat menyebabkan bias dalam  model
klasifikasi.Penelitian ini mengusulkan kombinasi algoritma AdaBoosting dan
Support Vector Machine (SVM) untuk meningkatkan akurasi analisis sentimen
politik dinasti pada data yang tidak seimbang. SVM dikenal sebagai algoritma yang
efektif dalam menangani data kompleks, sementara AdaBoosting diharapkan dapat
meningkatkan akurasi model dengan memperkuat prediksi terhadap data yang sulit
diklasifikasikan.Hasil penelitian menunjukkan bahwa SVM secara mandiri
mencapai akurasi sebesar 82,27% dengan presisi 0,81, recall 0,82, dan F1-score
0,81. Sementara itu, kombinasi AdaBoosting dan SVM justru memperoleh akurasi
yang lebih rendah, yaitu 76,36%, dengan presisi 0,74, recall 0,76, dan F1-score
0,74. Meskipun kombinasi kedua algoritma ini dirancang untuk menangani
ketidakseimbangan data, hasilnya menunjukkan bahwa model tersebut belum
mampu secara optimal menangani masalah ketidakseimbangan data dan belum
meningkatkan performa model secara keseluruhan.

Kata kunci: Politik dinasti,Adaboosting, SVM, Kolaborasi.
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ABSTRACT

Political dynasty is a phenomenon in which political power is concentrated
within a single family over an extended period, potentially leading to inequality in
the distribution of power. Social media, particularly Twitter, has become a primary
platform for the public to express their opinions on this issue. However, one of the
main challenges in sentiment analysis of public opinions regarding political
dynasties is data imbalance, which can cause bias in classification models. This
study proposes the combination of AdaBoosting and Support Vector Machine
(SVM) algorithms to improve the accuracy of sentiment analysis on imbalanced
data. SVM is known to be effective in handling complex data, while AdaBoosting is
expected to enhance model accuracy by focusing on hard-to-classify data. The
results show that SVM alone achieved an accuracy of 82.27%, with a precision of
0.81, recall of 0.82, and an F1-score of 0.81. Meanwhile, the combination of
AdaBoosting and SVM resulted in a lower accuracy of 76.36%, with precision of
0.74, recall of 0.76, and an F1-score of 0.74. Although this combination of
algorithms was designed to address data imbalance, the results indicate that the
model has not optimally handled the imbalance issue and has not improved the
overall performance of the model.

Keyword: Dynasty politics, Adaboosting, SVM, Collaboration.
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