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INTISARI

Pandemi COVID-19 yang terjadi di Indonesia selama periode 2020-2022
telah mendorong berbagai diskusi serta pertukaran opini di media sosial, termasuk
Media X. Platform ini menghasilkan data dalam jumlah besar dan bersifat tidak
terstruktur, sehingga dibutuhkan metode yang efektif untuk menganalisis serta
mengidentifikasi pola topik yang muncul. Penelitian ini berfokus pada pemodelan
topik dari data Media X dengan memanfaatkan Apache Spark sebagai kerangka
kerja pemrosesan big data.

Metode yang digunakan dalam penelitian ini adalah Latent Dirichlet
Allocation (LDA), yang diterapkan dalam lingkungan Apache Spark untuk
menangani data dalam jumlah besar secara paralel dan terdistribusi. Proses
analisis meliputi pengumpulan data, penyimpanan data, pra-pemrosesan data,
vektorisasi teks, pemodelan topik, evaluasi dan visualisasi.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa metode ini mampu mengidentifikasi
topik-topik utama yang berkembang selama pandemi COVID-19 di Indonesia,
seperti kesehatan, vaksinasi, kebijakan pemerintah, serta persepsi masyarakat
terhadap pandemi. Sebanyak 10 topik ditentukan untuk dianalisis dalam penelitian
ini. Model dievaluasi menggunakan dua metrik utama, yaitu perplexity dan
coherence score, dengan hasil masing-masing 5.5987700238050815 dan
0.6061784364959958. Hasil ini menunjukkan bahwa coherence score lebih
relevan dalam menilai kualitas topik yang dihasilkan, karena memberikan
gambaran yang lebih jelas tentang keterkaitan dan kebermaknaan kata-kata dalam
setiap topik dibandingkan perplexity.

Kata kunci: Latent Dirichlet Allocation, Pemodelan Topik, Skor Koherensi,
COVID-19, Perplexity.
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ABSTRACT

The COVID-19 pandemic that occurred in Indonesia during the 2020-
2022 period has driven various discussions and exchanges of opinions on social
media, including Media X. This platform generates large amounts of unstructured
data, requiring effective methods to analyze and identify emerging topic patterns.
This study focuses on topic modeling from Media X data by utilizing Apache
Spark as a big data processing framework.

The method used in this study is Latent Dirichlet Allocation (LDA),
implemented in an Apache Spark environment to handle large-scale data in a
parallel and distributed manner. The analysis process includes data collection,
data storage, data preprocessing, text vectorization, topic modeling, evaluation,
and visualization.

The study results indicate that this method successfully identifies key
topics that emerged during the COVID-19 pandemic in Indonesia, such as health,
vaccination, government policies, and public perception of the pandemic. A total
of 10 topics were selected for analysis in this study. The model was evaluated
using two primary metrics: perplexity and coherence score, yielding results of
5.5987700238050815 and 0.6061784364959958, respectively. These results
suggest that the coherence score is more relevant in assessing the quality of the
generated topics, as it provides a clearer representation of the relationships and
meaningfulness of words within each topic compared to perplexity.

Keyword: Latent Dirichlet Allocation, Topic Modeling, Coherence Score,
COVID-19, Perplexity.
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