BABYV
PENUTLP

51 Kesimpulan

Berdasarkan hasil penelitian vang telah dilakukan mengenai analisis sentimen
komentar negatif pada media sosial mengpunakan metode Long Short-Term
Memory (LSTM). dapat disimpulkan beberapa poin utama sebagai berikut;

I. Schagu kesrmpulon, amlisis sentimen peda dota teks dan media sosial memerlukan
beberapa tahapan pemrosesan yang sistcmatis. Langkah pertama adalah melakukan
preprocessing data teks, vang m:ll;ﬂﬁtﬂunﬂm pembersihan teks dan karnkter
yang tidak relevan, penghapusan dqﬁﬂdﬁl, sertu konversi katn-kotn ke benik dosar
{stemiming Mwﬂﬂﬂﬂ}m Mj_ﬂphihmmadl representas) numerik
melalui cmbedding s:pqﬂwmlanm GloVe, vang meminngkinkan model untuk

mernubiami bithiingzan antar kit dilam bentuk vektor.

2. Melode Long MMMIETM1 sa:rgxtmﬂ:lttntuk ﬂ#ﬂﬁ_lla.'hsm sentimen
“nepatif pada I:M:anil karens kcnw dalum memproses dota
m.u] dan mm‘mulmhn konteks dalamy tirutan | .h'll. LSTM menangkap
1 temporal dalom data teks. schinpea dopat menpidenti i .'Fh sentimen
mm komentar yang kompleks dan panjung. mmﬁmw sering

M ﬂmg.u:: layer tnmbahsn seperti embedding laver, ﬂhﬂﬂ Mw:h

tirs 'h:ﬂnluw.rﬂ.cm.:d.:n.gnnuitwm softmax mmlﬂmmw

3, Dalam hal akurasi, L STM terbukti sangat kompetitif dihandingkan metode luin seperti
Nﬂgﬂ Bayes aun SV LSTM mggal duolsm menangrni datn ks dengin:struktur
- vang %hﬁ:l:ks farena kmn:q:nml:ryn dalam mt!llpﬂ‘llhﬂlkm mformasi
kmlﬂﬂ.ﬂinlm wkurasi metode ini sangat bcmmda ﬁmns dutn,
'“rp{iblﬂ!:mg yong lepat, dan parameter model yang w l'_'ﬂm'bchmpn
lesas. kombinasi LSTM dengan mode]l berbasis Tlmliﬂ!n!ribpﬂﬁ ‘HERT dapat
Jm;hmlim akurasi vung lebth tnggl. namun mmuymd{ﬁﬁhﬂn ot
mmmmm"ﬂ dalam memproses datn teks yang bersifat
sekuensil
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Berdasarkan hasil penclitian yang tclaly dilakukan, terdapat beberapa saran
veng dapat diajukan unﬂmmmh untuk penerapan di dunia
nyata:
5.2.1 Pengembangan Dataset vang Lebih Luas dan Beragam
Penelitian ini menggunakan dataset yang diambil dari beberapa platform media
sosial, namun jumlah dan variasi datanya masth terbatas, Untuk meningkatkan
generalisasi model, disarsnkan agar penelitian selanjutnya mengumpulkan dataset
yang lebih luas dan beragam, termasuk dari platform lain seperti Facebook atau

forum online. Dengan dataset yang lebih kaya, model akan dapat menangani lebih
banyak variasi dalam bahasa, ekspresi. dan konteks komentar,
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5.2.2 Penerapan Teknik Augmentasi Data

Dalam upaya untuk mengatasi ketidukseimbangan jumlah data antar kategon
(negatif, positif. netral), teknik sugmentasi data dapat diterapkan. Teknik ini dapat
membantu menambah jumlah data di kotegon tertentu yang kurang terwakili,
seperti komentar petral, sehingga model doapat lebih baik dalam mengklasifikasikan
berbagni sentimen dengan lebih seimbang.

5.2.3 Eksplorasi Arsitektur Model vang Lebih Kompleks

Penelitian ini hanya menggunakan model LSTM dengan beberapa lapisan standar,
Untuk meningkatkan performa, pﬂﬁt&. selanjutnya  disarankan  untuk
mengeksplorasi arsitekiur model ynmﬂaﬂi}.mphh. seperti Bidirectional LSTM,
GRU (Gated Reeurrent Unit); atay kombinasi LSTM dengan teknik Attention
Mechanism, Arsitektur yang Jebih kompleks ini mungkin dapat lebih baik dalam
menangkap hubungan kata yang lebih rumit datam teks.
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Penelition ini berhasil menunjukkan bahwa metode Long ﬁhm-Tf'_nn
Mmy (LSTM) merupakan pendekatan yang efektif dalsm melakukan analisis
mhm@ﬂqﬂap komentar negatif di media sosial. Dengan tingkat akurasi yang
tinggi dan keunggulan dalam memahami konteks bahasa vang knnmlﬂk_l. LS]"H
‘memberikan potensi besar untuk diterapkan dalam berbagai aplikasi dunia nyata.
Namun, terdapat tantangan yang masih perlu diatasi, tenitama dalam hatl komputasi
dan penanganan data yang lebih besar. Saran yang diajukan dalam penelitian ini
&Hmkm dapat menjadi acuan untuk pengﬂmhungm_m hn‘]ut dalam bidang
uu.ﬂlﬂt sentimen, khususnya dengan menggunakan pendek bﬁi:asm deep
lea:‘umg.
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