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INTISARI

Film telah menjadi salah satu bentuk hiburan penting bagi setiap orang.
Seiring dengan semakin banvaknya fAlm yang rlis setiap tehunnya metalui bioskop
maupun streaming online. orang-orang semakin membumbkan referensi ulasan
review film sebagai bahan pertimbangan tethadap preferensi seseorang. Pada review
Jfilm sering kali mencakup berbagai aspek. Oleh karena itu peneliti melakukan
analisis sentiment berbasis aspek pada review film menggunakan Comvolution
Newral Network(CNN), untuk memberikan wawasan yang lebih mendalam kepada
penonton tentang aspek-uspek yang disukai atu tidak disukai pada sebuah review

film.

Peneliti nmnggun.alm: metode CNN dengan hjﬂmummr fining dan
feature extraction GloVe. Menggunakan data berupa review film ¢ little mermaid
terdini duri 1899 ulnsan dengan 5 aspek vaitu plog acling antmation, music dan cast
mdibﬂ'ikan sentiment negatif, netral atau positif berdasarkan aspeknya. Tahap
pertama  yaitu preprocessing mencakup  cleaning dan  fokenizing.  Setelah
preprocessing akan dilakukan featre exraction menggunakan pre-frained GloVe:
Scteloh mendapatkan vector represenissi dari GloVe akan dilakukan
yperparameter funing, Hasil dan feature extraction GloVe dan fyperparameiter
turring digunakan untuk analisis sentimen masing-masing aspek dengan pengujian
1 tidak menppunakan pemotongan token dan penpujian 2 mengpunakan batas
‘maksimal token 512.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa dari semua mwbaan didapatkan nilai
preeision, recall dan fl-seore terbaik pada pengujian | ada pada aspek muic
sebesar B4%, B4%, dan B4%. Pada pengujian 2 hasil terbaik ada padn aspek music
sebesar ES%, B3%, dan B5%. CNN memiliki kinerja yang baik pada pengujian 2.
yaitu pengujian dengan panjang maksimal token 512.
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ABSTRACT

Mowies have become an important form of entertainment for evervone, As
more and more movies are relensed each wear through cinemas and online
streaming. pepple increasingly need movie review references as a consideration for
one's preferences. Movie reviews often cover wvarious aspects. Therefore,
researchers conducted an aspect-based sentiment analysiz on movie reviews using
Convolution Mewural MNetwork (CNN), toprovide deeper insight to the audience
about the aspects they like or dislike ina movie review.

Researchers used the CNN methad with h:,zperpnmmet&r tuning and GloVe
feature extraction. U—s{ng data in the form of movie reviews: little mermaid
consisting of 1899 reviews with 5 aspects, namely plot. a.ctlng, animation. music
and cast which were given negative, neutral or positive sentiment based on their
aspeets, The first singe, namely preprocessing, includes eleaning and tokenizing,
After preprocessing, fenture extraction will be carried out using pre-trained GloVe.

Afiier getting the representation vector from GloVe, hyperparameter tuning will be
carried out. The results of GloVe feature extraction and Ilypr.rpﬂﬂm:tﬂr tuning are

used for sentiment analysis of cach aspect with test | not using token fruncition and
test 2 using & maximum wken limit of 512,

The results of the study showed that from all the experiments, the best
precision, recall and f1-score values in test | were in the music aspect of B4%, 84%,
and 4%, In test 2, the best results were in the music aspect of 85%., 85%, and 85%.
CNN performed well in test 2, which was a test with 4 maximum token length of
512,

Kepword: Analysis Sentimen, ABSA, Glove, CNN, Review film
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