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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk melakukan pemodelan topik pada kumpulan
skripsi mahasiswa Studi Informatika di Universitas Amikom Yogyakarta dengan
menggunakan metode Latent Dirichlet Allocation (LDA) dan BERTopic. Analisis
dilakukan terhadap abstrak skripsi dari tahun 2020 hingga 2024, yang diolah
melalui beberapa tahap preprocessing, seperti penghapusan nilai null, normalisasi
teks, tokenisasi, dan penghapusan stopwords. Sebagai langkah awal, analisis TF-
IDF dilakukan untuk mengidentifikasi kata-kata kunci yang paling berpengaruh
dalam dataset.

Metode LDA digunakan untuk mengidentifikasi topik utama dalam
dokumen dengan memandang setiap dokumen sebagai campuran dari beberapa
topik tersembunyi. Sementara itu, BERTopic diterapkan dengan pendekatan
berbasis BERT untuk menangkap representasi semantik yang lebih dalam dari teks.
Evaluasi hasil pemodelan pada penilitian ini dilakukan dengan mencari parameter
tebaik yaitu dengan melakukan pencarian skor koherensi tertinggi dengan rentang
jumlah topik dari 2 hingga 20. Untuk model LDA menghasilkan skor koherensi
sebesar 0.5933 dengan 5 topik, nilai Beta 0.6 dan nilai Alpha nya auto. Dan untuk
model = BERT/BERTopic menggunakan  paraphrase all-MiniLM-L6-v2
menghasilkan skor koherensi 0.7502 dengan ukuran topik 16. Temuan ini
menunjukkan bahwa model BERT/BERTopic lebih efektif dalam mengidentifikasi
dan mengelompokkan topik pada dataset skripsi mahasiswa Studi Informatika di
Universitas Amikom Yogyakarta. Hasil penelitian ini diharapkan dapat
memberikan wawasan tentang arah penelitian dan minat mahasiswa, serta menjadi

referensi bagi topik penelitian selanjutnya.

Kata kunci: LDA, BERTopic, TF-IDF, Skripsi, Topic modeling
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ABSTRACT

This research aims to conduct topic modeling on a collection of Informatics
Study student theses at Amikom University Yogyakarta using the Latent Dirichlet
Allocation (LDA) and BERTopic methods. Analysis was carried out on thesis
abstracts from 2020 to 2024, which were processed through several preprocessing
stages, such as removing null values, text normalization, tokenization, and
removing stop words. As a first step, TF-IDF analysis was carried out to identify

the most influential keywords in the dataset.

The LDA method is used to identify the main topics in documents by viewing
each document as a mixture of several hidden topics. Meanwhile, BERTopic is
implemented with a BERT-based approach to capture deeper semantic
representation of text. Evaluation of the modeling results in this research was
carried out by looking for the best parameters, namely by searching for the highest
coherence score with a range of topics from 2 to 20. The LDA model produced a
coherence score of 0.5933 with 5 topics, a Beta value of 0.6 and an Alpha value of
auto. And for the BERT/BERTopic model, using the all-MiniLM-L6-v2 paraphrase
produces a coherence score of 0.7502 with a topic size of 16. These findings
indicate that the BERT/BERTopic model is more effective in identifying and
grouping topics in the thesis dataset of Informatics Study students at Amikom
University, Yogyakarta. It is hoped that the results of this research will provide
insight into research directions and student interests, as well as become a reference

for further research topics.

Keyword: LDA, BERTopic, TF-IDF, Thesis, Topic modeling
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