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INTISARI

Kopi merupakan salah satu jenis tanaman perkebunan yang sudah lama
dibudidayakan da memliki nilai ekonomis yang lumayan tinggi. Waktu sangria di tentukan
atas dasar warna biji kopi sangria atau sering di sebut derajat sangrai. Sangrai kopi
merupakan proses yang sangat penting dalam dunia kopi. Di pasaran saat ini sudah banyak
dijual mesin penyangraian kopi, akan tetapi mesin ini masih manual. Kekurangan dari alat
tersebut pengguna harus sering memantau kematangan kopi yang disangrai itu langsung ke
mesin nya, maka dari itu di butuhkan sebuah mesin roasting kopi yang otomatis dan dapat
di monitoring dari jarak jauh. Berdasarkan masalah tersebut dilakukannya rancangan
klasifikasi ragam macam level dalam penyangraian kopi jenis arabika menggunakan
metode Convolutional Neural Network (CNN) dengan menggunakan Tensorflow-gpu
2.0.0, Google Colab. Tensorflow-gpu untuk menjalankan deep learning dengan graphics
processing unit. Google Colab digunakan cloud service notebook jupyter yang dijalankan
pada browser, dengan ini layanan GPU Tesla K80 milik google dapat diakses secara gratis.
Dari hasil uji coba diketahui bahwa website menampilkan suhu, waktu, dan tombol
hidupan/matikan. Alat roasting kopi yang dibuat mampu menghasilkan 1 kg kopi matang
yang sempurna, pada suhu 140 derajat celcius dalam waktu 35 menit.

Kata kunci : Kopi, Roastingan kopi, Convolutional Neural Network (CNN)
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ABSTRAK

Coffee is a type of plantation crop that has been cultivated for a long time and has quite high
economic value. Sangria time is determined based on the color of the sangria coffee beans or often
called the degree of roast. Coffee roasting is a very important process in the world of coffee. There
are currently many coffee roasting machines sold on the market, but these machines are still
manual. The disadvantage of this tool is that the user must often monitor the maturity of the roasted
coffee directly into the machine, therefore a coffee roasting machine is needed that is automatic
and can be monitored remotely. Based on this problem, a classification design for various levels in
Arabica coffee roasting was carried out using the Convolutional Neural Network (CNN) method
using Tensorflow-gpu 2.0.0, Google Colab. Tensorflow-gpu to run deep learning with a graphics
processing unit. Google Colab uses the Jupyter notebook cloud service which runs in a browser,
with this Google's Tesla K80 GPU service can be accessed for free. From the test results, it is
known that the website displays the temperature, time and on/off button. The coffee roasting
equipment created is capable of producing 1 kg of perfectly ripe coffee, at a temperature of 140
degrees Celsius in 35 minutes.

Keywords: Coffee, Roasting coffee, Convolutional Neural Network (CNN)



