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INTISARI

NCT 127 adalah salah satu boygroup populer dari Korea Selatan.
Popularitas NCT 127 di Indonesia dari tahun ketahun semakin meningkat, oleh
karena itu para penggemar di Indonesia semakin antusias. Para penggemar biasanya
mendapat informasi melalui media sosial, karena hal tersebut mempunyai pengaruh
yang kuat sebagai sumber informasi. Salah satu media sosial yang banyak
digunakan yaitu Twitter. Di media sosial Twitter penggemar dapat mengakses
informasi melalui akun Twitter official NCT 127 atau saling bertukar informasi
dengan para penggemar lain dengan mudah. Tidak sedikit penggemar memberikan
tanggapan terhadap informasi yang diperoleh, hal tersebut menunjukan kepribadian
yang dimiliki oleh setiap penggemar. Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis
kepribadian yang dimiliki oleh penggemar NCT 127 melalui media sosial Twitter.

Metode yang digunakan yaitu Naive Bayes yang mana hanya memerlukan
sejumlah data yang kecil, tingkat akurasi yang tinggi dan menggunakan Metode
DISC sebagai metode analisis kepribadian yang digunakan.

Hasil yang diharapkan dapat menganalisis kepribadian penggemar NCT 127
melalui media sosial Twitter dengan mengklasifikasi sebuah tweet.

Kata kunci: NCT 127, Naive Bayes, Data Mining, Analisis Kepribadian, DISC
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ABSTRACT

NCT 127 is one of South Korea's popular boy groups. The popularity of
NCT 127 in Indonesia is increasing from year to year, that's what makes fans in
Indonesia even more enthusiastic. Fans usually get information through social
media, because it has a strong influence as a source of information. One of the
social media that is widely used is Twitter. On Twitter, fans can access information
through the official NCT 127 or exchange information with other fans easily. Not a
few fans responded to the information obtained, this shows the personality that each
fan has. This study aims to analyze the personality of NCT 127 fans through social
media on twitter.

The method used is naive bayes which only requires a small amount of
data, has a high level of accuracy and uses the disc method as the personality
analysis method used.

The expected result is to be able to analyze the personality of NCT 127
fans through social media on Twitter by classifying a tweet.

Keyword: NCT 127, Naive Bayes, Data Mining, Personality Analysis, DISC
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