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INTISARI

Penelitian ini berjudul Menentukan Jurusan Perguruan Tinggi untuk
Peserta Didik SME Berdasar Nilai Raport Serta Minat dan Bakat dengan Metode
Decision Tree Algoritma C4.5 (Studi Kasus SMK Negeri | Donorojo Pacitan).
Tujuan dari penelitian ini :.'nitu membuat metode yang baik untuk membantu
dalam mhbifan kepu dalam ilihan jurusan Pe
Tinggi E:E'IEapﬂertu didik kE]-‘lb X SM.;?RM | &Tmp :IJEn Juga mm
nstansi khususnya SME Negen | B?mmp 1@; SMK yang lain agar dapat
membual keputusain unfuk m yang ﬁquhln oleh setiap peserta
didik. Batasan masalahnya aﬂﬂ l:lllﬂlk wan kuliash untuk peserta
didik kelag XII di SMK Negen | [Hlthmﬁ denmn berdasar pada nilai rapor serta

minat-dan bakat. dan solusi yang ingin dihasilkan adalah metode yang
il memberikan gambaran juruson kuliah sesual potensi diri peserta didik
dapat membantu instansi sekolah dalamymembimbing peserta didik yung

akan nthtgul.':r.nfn ke Perguruan Tinggi. Metode W datn menggunakan
lan kuesioner (kuesioner), sedangkan untuk analisis data menggunakan
nitma C4.5,
| penelitian menunjukkan Acurracy sebesar 452 2%, Claxs Precision
untuk !hhnlnggm 33.33%, Matematika 14.29%, Bahasa Indonesia 66.67%.
Pendidikan Agama lIslam 36.36%, dan Pendidikan Kewarganegaraan 0.00%.
sedungknn untuk Class Recall Bahasa Inggris 27.27%, Matematika 18.18%,
Bahasa MJD 50%. Pendidikan Agama Islam.30.77%, dan Pendidikan
00%,

Kﬁhn]:ulnn dari penelitian fni bahwa minat siswa dalam memilih jurusan

di pe tinggi tidak selalu berdasarkan nilsi mata pelajaran tetapi lebih
b berdasarkan variabel atau atribut lain yang belum diketabui,

Kata Kunei : Decision Tree, Algoritma C4.5, SMKN | Donarojo

v



ABSTRACT

Thix research s entitfed Determining Higher Education Majors for
Vacational High School Students Baxed on Report Card Valises and Interesis and
Talents with the €43 Algorithm Decivion Tree Method (Case Sty af SMK
Negeri ! Donarojo Pacitan). The morpose of this research is do create a good
methed to assist in making the right decision in selecting fertiary majors for closs
AN stwdents at SMK Negeri 1 Donorofo, and also (o help agencies, especialfy
EMNEFﬁfqufnnnn'nrhar "I'. 14 h&nﬁkmm&dzﬂ.ﬂqu
Mmiﬂﬁapo&ﬂm!qurﬁ mmm qn.hpmumfam




BAB 1

PENDAHULUAN

adalah  kemampuan

is. mengevaluasi dan
mengkreasi, sedongkan teknik penilsian yang digunakan dalam penilaian
pengetahuan ini yaitu: tes lisan, tes tertulis dan penugasan. Penilaian ketersmpilan
adalah suatu penilaian untuk mengetahui kemampusn peserta didik dalam
mengaplikasikan pengetahuan, teknik penilaian keterampilan meliputi: (1)



penilaian kinerja, (2} penilaizn proyek. (3) portofolio. Hasil penilaian peserta
didik setiap semester akan di dokumentasikan ke dalam rapor. pelaporan penilaian
ini dilakukan setiap semester atwu setiap 6 (enam bulan) sekah. SMK dengan masa
studi 3 tahun akan menempuh pendidikan selama 6 semester termasuk juga
Praktek Kerja Lapangan selama 6 bulan.

SMK merupaknn. satuan Pﬂﬂmﬂﬂim konsentrasi kejuruan yang
memiliki standar atau tolok ukur keberhasilin terfentu, SMK juga merupakan
satuan- Pendidikon yang memiliki tujunn tidak jauh dafi pendidiken vokasi. Suatu
tingkat keberhasilan pendidikan di SMK. duidentifikasi dani beberapa faktor salah
satunyn adalah tingkat kerterserapan tamatan di dunin industri maupun Perguruan
Tinggi. Menurut data dari bidung Bursa Kerja Khusus (BKK) di SMKN 1
Donorojo tahun 2021 dapat dijabarkan sebagai berikut: 50% tamatan bekerja, 25%
tamatan melanjutkan ke Perguruan Tinggi, 5% tamatan berwirnusaha dan 20%
tamatan tidak diketahui.

Menurut data survei dari bagian Kesiswaan dan Bimbingan Konseling
SMK Negeri | Donorjo yang dilakukan pada poserta didik kelas X1 yang ingin
melanjutkan ke Perguroan Tinggl permasalah yang senng terjadi adalah pesertn
didik belum bisa mengetahwi bakat dan minatmyn schingga hal terschut
berpengaruh pada pemilihan program studi ketika akan mendaftar di Perguruan
Tinggi. Meskipun pada awal masuk di SMK telah memilih program keahlian,
akan tetapi menurul data Penerimaan Peserta Didik Baru (PPDB) 20% diantarm
calon peserta didik vang mendaftarkan di SMK Negen | Donorojo diterima pada

program keahlian pilihan ke-2 maupun ke-3, menurut data tersebut joga dapat



dilihat bahwa hampir 40% calon peserta didik ndak mengetahui latar belakang
mercka dalam menetapkan pilihan program keahlian di SMK Negen | Donorojo.
sehingga hal tersebut juga skan berpengarub kepada pemilihan program studi
ketika nanti ingin melanjutkan ke Perguruan Tinggi, oleh karena hal tersebut
maka diperlukan suatu metode untuk membenkan gambaran kepada peserta didik
SMEK Negeri | Donorojo tentang. jurusan kuliah yang sesual, metode tersebut
mengambil datn dengan berdasar pada nilai mport mﬁl—,’i serta uji minat dan
bakat..

Mepurut Kemendikbud (2016), difskukannys tes bukst dan minat agar
seseomng dapat meningkatkan kelebihan dan mengatasi kelemahan yang dimiliki,
sehinggs masing-masing individu dapat memperoleh manfastnya. Tes minat dan
bukat dapat digunakan dalsm mengklasterisasi seseorang dalam menenhikan
_pi’ﬁhun._?u_l_.lium Perguruan Tinggi yung sesuai dengan kompetens: dan
ketemmpikan yang dimiliki.

Dalam Kemendikbud (2016), tujuan dari dilakukannya tes miat dan bakat

adalak I]'m
menemukan cara ontuk mengembangkan kekuatan tersebut secara optimal. 2}

Individu dapat melakukan pemetaan lebih jauh mengenai bakat yang dimilikinya
dan minat yang diingjn}immj-;';l_ 3) Individu dapat .r'hengamhil keputusan untuk

dan memshomi apa bakat dan minat Individu dan

memilih bakat dan minainyn dengan lepst sesuai dengan kemampuan dan
keinginannya. Keputusan tersebut memungkinkan memberkan hasil yang
bervariosi untuk setiap individu bahkan ketika mereka memiliki kesempatan vang

sama untuk mendapatkan hasil terentu, karena setiap individu dapat



mempersepsikan nilai pentingnya suatu hasil tes secara berbeda. 4) Tujuan dalam
kerangks institusional yaitu. nilai dan keputusan ditentukan oleh institusi dan
berlaku sama untuk setiap keputusan tertentu. Contoh dan keputusan mstitusional
adalah penenmasn siswa untuk masuk sekolsh pada bidang keahlian/kejurunn
yang diminati aftau juga bias digunakan untuk seleksi perusahaan. 5)
Pengelompokan bakat «don minat peseria didik dapat dilakukan wniuk
SME
Proses pesljlmm yong dilokukan melalui mmal dan bakat bertujuan
untuk menempatkan peserta didik sesuai dengan bidang atau keshlian yang
dimiliki, sehinggn kedepannya peserta didik dapot memiliki mofivasi dan
kenyamanan dalam setiap prosesnya. Permasulahan yang sering dijumpai di
bidang Pendidikun setelh peserta didik menyelesaikan pendidikannya dan
endsati fuson g
tidak: sesuai dengan minat dan bakamya, atau bisa juga jurusan kuliah yang
dilakukan sama sekali tidak ada ilmu pengetahusn yung dimilikinya selama
bersekalah. Dan yang belum banyak disadari menekuni bidang keshlian sclama
bersekolah bisa menjadi modal peserta didik nantinys di dunia kerja.

Relevansi minat dan bakat dalam penjumsan diartikan sebagai kesesuaian

rqnh:aﬂuthm ke Perpuruan Tinggi adulah seringkali

modal yang dipelajari oleh peserta didik denpan tuntutan di perkulighan, hal
tersebut dapat ditinjau dan aspek kualitasnya. Tidak hanya itu penentuszn minat
dan bakat dinilai penting bagi peserta didik yang memilih untuk melanjutkan

Pendidikan ke Perguruan Tinggi. Secara psikologi menorut (1P Chapling et.al



L=

2019) menjelaskan bahwa minat merupakan sikap vang berlangsung dan terus
menerus dalam membuat pola perhatian seseorang sehingea membust dinnya
selektif terhadap minatnys. Sedangkan bakat diantikan sebagai kemampuan
bawaan atau potensi yang masth perlu dikembangkan dan dilatih agar lebih
maksimal {Kemendikbud, 2016},

Tes minat dan Békat tidak hanys berupa kalkulasi dari sebush nilai, tetapi
juga bentuk Gemminan gasibarun pola piki dur peséita. didik (Asmara &
Harvante, 2015). Sehingga dapat diartikan bahwa tes minat dan bakat dalam
mengambil suatu keputusan dinifai rumit, oleh karena it dibutuhkan metode
dalam memecahkan masalahnya unfuk melihat dan membedakan bentiik polanya.

Pada penelitian ini bertujuan untuk menentukan penjurosan peserta didik

berdasarkan data dari hasil tes minal dan hakat yang sudah dilakuksn dengan
mengmnakan metode yong sudoh dipilih. Pelaksanaan tes minot dan bakat
membentuk data personal, data dari pelaksanaan tes tersebut akan terus bertambah
seiing berjalannya waktv. Dan kumpulan data Iu:uéhﬂjthpl[ diokal informasi
untuk mendapatkan informasi bergunn dan gudang basis data besar (Prasetyo,
2012).

Proses medapatkan informasi dari kumpulan data berskala besar juga
diartikan sebagai penerapan teknik data mining, singkatnva teknik data mining
tersebut diartikan sebagal pencarian informasi yang belum diketahm sebelumnya
dar sekumpulan data yang berskala besar { Selvia, Wendi. 2014). Pada penelitian

data mining yang digunakan adalah hasil nilal raport pesera didik SMEN |



Donorojo semester | - 6. Nilai raport tersebut juga dijadilkan hasil nilai tes minat

dan bakat peserta didik dalam menentukan penjurusannya di Perguruan Tinggi.
Metode decision tree dibangun menggunakan data dengan variable input,

nilai rapot, jenis kelamin. dan usia peserta didik dengan label penjurusan.

kelas X1I di SMK Negeri | Donorojo?
2. Faktor apa yang mempengaruhi peserta didik dalam memilih jurusan di
perguruan tinggi?



1.3, Batasan Masalah

Batasan masalsh sebagai berikut:
a, Peneliti membatasi penelitian hanya pada penentuan jurusan kuliah untuk
peserta didik kelas XI1 di SMK Negeri | Donorojo dengan berdasar pada nilai

X1l SMK Negeri | Donotojo.
b, Membasts inansi (0 Y K sang i
pada umumnya agar dapal membuat keputusan untuk menentukan potensi



1.5, Manfaat Penelitian
Manfaat penelitian adalah sebagai berikut ini :
a. Dengan menggunakan metode Decision Tree Algoritma C4.5 pada data rmpor
serta wji minat dan bakat dopat memberikan suatu gambaran tentang potensi




BABII

TINJAUAN PUSTAKA

2.1. Tinjauan Pustaka

Penelitian yang dilakukan oleh Ramadhanu et al, (2021), dijelaskan bahwa

tujuan yang ingin dicapai.dals

mata pelajaran yang tersedia sesuai dengan jurusan yang dipilih dan berdampak
pada prestasi belajar siswa. Dalam menganalisis penentuan jurusan yang tepat
berdasarkan keahlian siswa digunakan algoritma C4.5. Klasifikasi algoritma C45
akan menghasilkan pohon keputusan yang dapat digunakan dalam menentukan
arah yang benar. Hasil Confusion matriv. Data klasifikasi nilai siswa dalam
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menentukan  jurusan menghasilkan nilai akurasi sebesar 95.92%., presis
kelas‘recall kelas di TPA 97.56%, presisi kelas'recall kelas di IPS 87.50% dan
kesalahan kiasifikasi adalah 4,08%. Hasil pohon keputesan menunjukkan variabel
mata pelajaran yang mempengaruhi pemilihan juresan siswa adalah matematika,
IPA, TIK. keterampilan. dan pariwisata, Nilai tertinggi lagi terletak pada mata
pelajaran Pariwista yang memupakan akar dari pobon keputusan yang terbentuk.
845, nilai TIK misimal §5.5, sehingea siswa lebi eocok untuk jurusan TPA.
Sedangkan jika nilai matematika kurang dari 82, pariwisata kurang dari 90,3 dan
keterampilan kurang dari $4.5 maka mahasiswa tersebut hﬁmgk untuk
Jurusan IPs.

Penelitian yang dilakukan oleh Ramadanty et al. (2021), dijelaskan bahwa
tujuan dani penelition ini adalah mengimplementasikan algoritma CAS dan K-
Nearest Neighbor (K-NN) dalum klasifikasi peminatan program studi. Algoritma
vang diginskan pada penelitian ini yaitu C4.5 dan K-NN. Berdasarkan hasil
Neighhor, dapat disimpulkan bahwa algoritma C4.5 dan K-Nearest Neighbor
mampu melakukan klasifikasi peminatan program studi dengan sangat baik.
Kedua algoritma tersebut menghasilkan nilai akurasi yang tinggi dengan selisih
hasil yang tipis, yaitu 100% dari algoritma C4.5 dan 98% dari algoritma K-
Nearest Neighbor.

Penelitian  vang dilakukan oleh Narulita (2021), dijelaskan  bahwa

penelitian dilakukan untuk menguji akurasi model prediksi menggunakan metode



data mining classification decision tree dalam menentukan minat peserta didik.
Sedangkan untuk hasil penelitian adalah 1) tingkat akurasi dari model prediksi
yang dihasilkan sebesar 86.84% dan nilai AUC sebesar (.752 termasuk dakam
kategori fair classification (Gorunescu, 2011). 2) Penentuan minat dari peserta
data mining metode classification

minat dan kemampuannys sendiri adalah Algoritma C4.5. Variabel yang
digunakan adalsh jurusan siswa, hasil tes minat dan bakat siswa. Dengan
pengolahan data menggunakan aplikasi RapidMiner didapat bahwa nilai precision
sebesar 100% dan nilai recall sebesar 100%. Dari hasil penelitian yang dilakukan
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dalam proses pengujian sebanyak 100 record data testing yang diuji menyatakan
bahwa algoritma C4.5 dapal menghasilkan tingkat akurasi sebesar 100.00%.
Penerapan data mining dengan menggunkan metode Algoritma C4.5 ini dapat
mempercepat pengambilan keputusan dalam memprediksi peminutan jurusan
siswa saat proses masuk.

Penelitian yang dilakukan ofeh Bahri § (2022), dijelaskan bahwa setiap

mengetahui jurusan apa yang diinginkan dan diterapkan ﬂilﬁlﬂn kerja sesuai
dengan bakat dan mingtnva, sehinggs masih banysk siswa yang mengambil
keputisan yeng tidak tepat sesuai dengan minat don bakatnva Untuk itu
diperiukan sustu model untuk mengklasifikasikan permasalahan tersebut. Dalam
penelitian ini digunakan tiga algoritma klasifikasi yaitu pohon keputusan, nave
Bayes, dan k-nearest neighbor dengan teknik data mining untuk mencari pola dari
model vang digunakan, hasil penelition ini diharapkan dopat membaniu
mahastswa dalam menentukan jurusan yang akan diambil. Dari hasil pengujian
penlitan ini, fuktor yang paling mempengaruhi Kesalahan dilam mengambil
Jurusan di perguruan tinggi ;ﬂ.lhﬁ-yninbel berdasarkan jurusan (diri/teman/orang
tua). dan dari ketiga algoritma yang digumakan, algoritma pohon keputusan
merupakan algoritma terbaik dengan tingkat akurast tinggi 75.38%,

Penelitian yang dilakukan oleh Bahn S (2022), algoritma C4.5 digunakan
untuk menentukan jurusan yang akan diambil oleh peserts didik sesuai dengan
Iatar belakang minat dan kemampuannyz sendin. Parsmeter pemilihan jurusan

yang ditentukan oleh tes buta warna, kesehatan, dan wawancara. Hasil pengujian
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dan evaluasi menunjukkan bahwa algoritma decision tree C4.5 akurat ditetapkan
untuk penentuan kesesuaian jurusan peserta didik SMK.

Tree Algoritma C4.5 untuk menentukan jurussn perguruan tinggm untuk peserta
didik SMK dimana variabel yang digunakan lebih banyak dari pada penelitian-




2.2, keasllan Penelitian

No Judul

1 Hybrid Data
Mining with the

Means Afgorithm
and C4.5 to
Prodict Stwdent
Achievement

Combinafion of K-

J'nremw

dsernal GOF

Jlﬁ_ﬁturf

ﬂlm dan kondrs:

Tabel 1.1. Mutriks fiteratur review dan posisi penelitian
Menentukan Jurusan Pergmm"ﬁ'!gg mmm SMK Berdasar Nilai Raport Serta Minat dan Bakat

Lintuk mengetahm

mahasaswa bisa
memperolch prostak
'Rifhi;un ::l!r_i
penclition ini juga
mengunzkapkun
bagaimana algorima
K-Mcans melakukan
pengelompokan dots
mahasiswn yung okan
Wdﬁ&h&
hhmﬁnl
ﬂﬂﬂﬂ'ﬂu
mahnziswa vang teldh
dikelompokkan

mengelrmpokkan dotn
ity bentuk mmerik
¢ dntn dalam
bentuk polinomul, Hasil
lain dalam penelitian im
mfalah dari |00 siswa, 27

s | 27%) diprediksi |

mubusiswa dan 73 |"J’lﬁ}
fidak berprestasi

Tree Algontma C4.5.
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i
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k Jeermudinn

‘-lMu.n datn
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untuk
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2, Dsarankan jrmlch
~recond data latih kebih
banyak daripada
Jumlsh record duta
testing agar prediks:
yang dibuai lchah tepot
dnn alourst.

Pada jurmal penelitian ini
salah sty tujuannys adaleh
urtuk mengetabun fmkior dan
kondisi mahasiswa bsa
memperehch prestasi,
sedanghan dalam peneliion
sdalah mencniukan perasan
pergieruan linggi untuk
pesertn didik SME berdasar
milzi raport sertn mimat dan
hakat
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Tlhﬂim.-{iwjulan}

Penelit,
No | Judul o Kelemahan | Perbandingan
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2.3, Landasan Teorl

23.1 Peserta Didik

undang RI No. 20 Tahun 2003 tentang Sistem Pendidikan MNasional adalah

merupakan salah satu input yang ikut menentukan keberhasilan proses
pendidikan. Tanpa adanya peserta didik. sesungguhnya tidak akan terjadi proses
pengajaran. Sebabnya ialah karena peserta didiklah yang membutuhkan
pengajaran dan bukan guru, guru hanya berusaha memenuhi kebutuhan vang ada

pada peserta didik. (Rajawali Pers, 2010),
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Berdasarkan pengertian-pengertian di atas, dapat dikatakan bahwa peserta
didik adalah ormngindividu vang mendapatkan pelayanan pendidikan sesua
dengan bakat, minat, dan kemampuannya agar tumbuh dan berkembang dengan
baik sertz mempunyai kepunsan dalam menerima pelajaran yang diberikan oleh
pendidiknya.

232 Sekolsh Menengih Kejuruan (SMK)

Pendigif S thencal SR R ocalal Ngiiiion  pacs jerjang
pendidikan menengah yang mengutamakan pengembangin kemampuon siswa
untuk meloksanakan jenis pekerjoan tertentu. Pendidikan menengah kejuruan
mhn penylapan siswa  untuk memasuki W kerja  serta
mengembangkan sikap profesional. Sesuai dengan bentuknyn, sekolah menengah
kejuruan menyelenggarakan  program-program  pendidikan yang disesuaikan
Mgmjﬂﬁ]apﬂngm kerjn (Peraturan Pemenntah No. 29, 1990},

Sekolah Menengah Kejuruan {SMK) merupakan mh&mu bentuk satuan
pendidikan formal yang mnn}relengg:rraknn pelﬂiﬁkm kﬁm'uanplﬁn Jenjang
pendidiknn menen sgai lanjutan dari SMP, MTs, atau bentuk lain yang
sederajat. Sekolah di jmm pnmﬁdiknn dan_ jenis ;kguman dapat bernopma
Sekolah Menengah Kejuruan (SMK) atau Madrasah Aliyah Kejuruan (MAK),
atau bentuk lain yang sederajat (Undang-undang R1 No. 20, 2003).

233 Penilaian Peserta Didik Sekolah Menengah Kejuruan (SMK)
Pemilaian adalah proses pengumpulan dan pengolahan informasi untuk
mengukur pencapaian hasil belajar peserta didik. Proses tersebut dilakukan

melalui berbagai teknik penilaizn, menggunakan berbagai instrumen, dan berasal
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dari berbagai sumber agar lehih komprehensif. Penilaian harus dilakukan secara
efektif. Oleh sebab itu, pengumpulan informasi yang akan digunakan untuk
mengukur pencapaian hasil belajar peserta didik harus lengkap dan akurat agar
dihasilkan keputusan yang tepat.

Pengumpulan informasi pencapian hasil belajar peserta didik
dengan karakgeristik pei sing. Kurikilom 2013 merupakan

melaksanakan pengembangan penilaian
Tingkat Tinggi. (Kemendikbud, 2016).
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234 Nilai Raport Sekolah Menengah Kejuruan (SMK)

SMK merupakan sekolah yang sudah memberikan penjurusan langsung
unfuk peserta didiknya untuk sisp di dunia kena fetapi tidak menutup
kemungkinan bagi peserta didik untuk melanjutkan ke perguruan tinggi, dan bagi

peserta didik yang akan melanjutkan ke perguruan tinggi mungkin dalam

yang memiliki potensi dan perlu
dikembangkan atau dilatih untuk mencapai suatu prestasi.  Hal tersebut sejalan
dengan pendapat Monk dalam (Terttisavini, et al. 2016), menambahkan bahwa

keberbakatan (Giftedness) adalah suatu potensi bawaan yang memerlukan binaan

guna mencapai prestasi sesuai dengan prestasinya,



23.6 Bakat Peserta Didik

Bakat adalah potensi yang sudsh ada dalam din seseorang yang diperiukan
pengembangan diri. Bakat masib bersifal potensial, bakat adalah kemampuan
seseorang yang sangat membutuhkan usaha dalam mengembangkannya dam

latihan dengan sistematis dan berkesinambungan supayn bisa menjadi sebuah

237 Decision Tree

Decision Tree atun Pohon keputusan adaksh algoritma pembelajaran
terawasi yang membutubkan data dengan atribut kelas. Jika data hilang atau
proses klasifikasi tidak dapat dilakukan, data harus beragam. Salah satu aspek
yang paling menarik dari pohon keputusan adalah bagaimana aturan dibentuk.
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Pohon keputusan adalsh aturan keputusan khusus yang distur dalam struktur
pohon. Aturan keputusan dapat dibangun dari pohon keputusan hanya dengan
melintasi jalur apa pun dari simpul akar ke daun apa pun. Satu set lengkap aturan
keputusan dihasilkan. Pohon keputusan membagi ruang dokumen di daun menjadi

(Sulihati 1, 2022)

Decision tree atau pohon keputusan adalah salab satu metode klasifikasi
yang popular dan banyak digunakan secara praktis. Metode ini berusaha
menemukan model klasifikasi yang tahan terhadap derau (Sari & Harman, 2020).
Metode decision tree juga diartikan sebagai sebuah struktur fowchart yang mirip
dengan struktur pohon, setiap titik pohon adalah atribut yang telah diuji, setiap
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cabang adalah hasil uji, dan titik akhir adalah pembagian kelas yang dihasilkan
(Sucipto et al., 2017). Pendapat lain juga dikemukakan oleh (Yudha 2015)
menjelaskan bahwa decision tree merupakan salah satu metode klasifikasi pada

ari kelebihan dan kekurangan dari

238 Algoritma

Menurut (Maulana etal, 2017), Algoritma adalah sistem kerja komputer
memiliki brainware, hardware, dan software. Tanpa salah satu dari ketiga sistim
tersebut, komputer tidak akan bermuna. Kita skan lehih fokus pada saffware
komputer. Soffware terbangun atas susunan program) dam symtar (cam
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penulisan/pembuatan  program), Untuk menyusun  program  atau  svwax,
diperlukannya langkshlangkah yang sistematis dan logis untuk dapat
menyelesaikan masalah atau tujuan dalam proses pembuatan suatu soffware.
Maka. algoritma berperan penting dalam penyusunan program stan syatax
tersebut. Pengertian algoritma adalah susunan yang logis dan sistematis untuk
memecahkan suaty mésalah atau wifuk mencapaitujuan tertentu. Dalam dunia

Ermolong

digunakan untuk meng ;
Ross giunlan.ide dasar dari algoritma ini adalah pembuatan pohon keputusan
berdasarkan pemilihan atribut yang memiliki prioritas tertinggi atau dapat disebut
memiliki nilai gain tertinggi berdasarkan nilai entropy atribut tersebut sebagai
poros atribut klasifikssi. Pada tshapannya algoritma C4.5 memiliki 2 prinsip

kerja, yaitu; Membuat pohon keputusan, dan membuat aturan-aturan (rule madel).
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Aturan aturan yang terbentuk dari pohon keputusan akan membentuk suatu
kondisi dalam bentuk if then.
2.3.10 Data Mining

Data mining adalah proses pencarian pola-pola yang menarik dan
tersembunyi (fidden pattern) dari suatu kumpulan data yang berukuran besar

vang tersimpan didalam suatu basis data. diita warehouse, atau tempat

“;:n..

am set dats berukuran besar (Santosa et.al,. 016).
it (Kusrini dan Luthfi etal 2009) hal-hal pes

3 Tujuan dta mining adalaly e bubungan st pola yang
mungkin memberikan indikasi yang b
23.11 Pengelompokan Data Mining
Menurut (Han dan Kamber etal, 2006) data mining dikelompokkan
berdasarkan fungsinya, yaitu:
I. Deskripsi
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Diskelpul menpalin chon: ot sesnguenibican; pola’din. kesdeniinges
yang terdapat dalam data vang dimiliki.

2. Estimasi
Estimasi hampir sama dengan klasifikasi, kecuali variable target estimasi

Aensias bertogas o NRY ol
dunia bisnis lebih umum disebut analisis keranjang belanja.
2.3.12 Rapidminer

Menurut (CTI etal, 2017), RapidMiner merupakan saffware/perangkat
lunak untuk pengolahan data. Dengan menggunakan prinsip dan algoritma data
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mining, RapidMiner mengekstrak pola-pola dari data set yang besar dengan
mengkombinasikan  metode  statisttka,  kecerdasan  buatan  dan  database.
RapidMiner memudahkan penggunanya dalam melakukan perhitungan data yang
sangat banysk dengan menggunakan operator-operator. Operator ini berfungsi
untuk memodifikasi data Data dihubungkan dengan node-node pada operator

straksi datn dengan metode-mief
wrut Aprilla et.al, 2013), RapidMiner mes

penanganan data;
6. Memiliki GUL, command line mode, dan Java APl yang dapat dipanggil dari
program lain.
Menurut (Aprilla etal, 2013), beberapa fitur RapidMiner antara lain:
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- Banyaknyu algoritma data mining, seperti decision ree dan selforganization
map;
chart dan 3D Scatter plots;




BAB 111

METODE PENELITIAN

3.1 Jenids, Sifat Dan Pendekatan Penelitian
Penelitian i menggunakan teknik klasifikasi yang terbagi menjadi pohon

kltegn‘nh] 1|1|~: ].Sﬂh
tidak dopal digunakan. Perbaikan yang membedakan algoritma C4.5 dan D3
adalah dapat menangani fitur dengan tipe numerik, melakukan pemotongan

ngkan tipe lll.[lIE.I'ik {mtanrn]. atau mn}

fprunimg) decision tree, dan penurunan (deviving) rule ser. Algoritma C4.5 juga

13
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menggunakan kriteria gain dalam menentukan fitur yang menjadi pemecah node
pada pohon yang diinduksi. (Ramadanty et al., 2021)
Adapun tahapan algoritma C4.5 sebagai berikut (Suherman et al., 2021) :

|. Developing and understandivg the application domain

Tujuan yang ingin dicapai dan proses ini yaitu pengelompokan siswa

3. Duta celaning and preprocessing
Pada tahap ini dilakukan proses penghapusan data apabila ada data yang tidak
digunakan. Dimana jika ada data vang tidak dipunakan dan akan dihapus
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mika bisa dihapus sebelum data diolah di RapidMiner, atau dihapus di dalam
tabel Microsoft Exeel.

Data reduction and profection

Karena tidak ada data yang dihapus pada proses Dare efeaning and
preprocessing karena afribut yang adapada tabel sudah sesuai dengan data
yang akan diolah; maka atribut yang digu akar yaitu nilai rata-rata PAL nila

iz

oritma C4,5 yaitu dapat membuat pohon keput
e -u dan I

Data mining

Pengujian menggunakan RapidMiner, dimana RapidMiner adaloh software
yang menggunakan prinsip dan algoritme data mining, RapidMiner
mengekstrak pola dari big data, menggabungkan metode statistik. kecerdasan
buatan, dan database. RapidMiner memudahkan penggunanya untuk
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menghitung data dalam jumlah besar menggunakan operator. Operator ini
digunakan untuk mengubah data. Data tersebut digabungkan dengan node di
operator, dan kemudian menghubungkannya ke node hasil untuk melihat
hasilmya ( Ainurrohmah, 2021).

Data yang diolah dalam RapidMiner yaitu data nilai rapor peserta didik kelas

melibatkan beberapa

yang dikumpulkan adalah nilai raport siswa S|
Bahasa Inggris, dengan populasi kelas XII sebanyak 234 siswa, dan sampel
sehanyak 73 siswa sesuai dengan jumish peserta didik yang mengisi
kuesioner yang telah disebar melalui Goagle Form.

KN | Donoroje Pacitan yang



2. Angket (Kuesioner)
Kuesioner merupakan metode pengumpulan data vang dilakukan dengan cara
responden untuk dijawab. Metode ini merupakan salah satu metode yang

3. Data cleaning and preprocessing
Pada tahap ini dilakukan proses penghapusan data apabila ada data yang tidak
digunakan. Data yang digunakan adalah data yang akan diolah atau data yang
mempengaruhi pemilihan jurusan di perguruan tinggl sedanglan data yang
tidak diolah akan dihapus.



4. Data reduction and projection
Karena ftidak ada data yang dihapus pada proses Dara cleaning and
PKn, nilai rata-rata Bahasa Indonesia, nilai rata-rata Matematika, nilai rata-




3.4, Alur Penelitian

Dari gambar 3.1, dapat dijelaskan :
a. Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah nilai raport siswa kelas XII
SMKN | Donorojo Pacitan dan juga kuesioner yang dibagikan ke siswa
b, Pustaka yang digunakan dalam penelitian ini adalah jurnaliprosiding, buku,
web, dan lainnya yang relevan dengan tema penelitian.
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Mengidentifikasi dergan RapidMiner yaitu proses import data ke RapidMiner

vang didalamnya terdapat proses seleksi data.

Menguji hasil penelitian adalah proses pengolahan data di dalam RapidMiner

untuk mengetahui information gain yang digunakan untuk menentukan pohon

keputusan.

Memprediksi adalahl hasil dam pobon kepstusan vang dihasilken dari olsh

data dengan RapidMiner.

Mengevaluasi adalah proses evaluasi dani hasil atan pohon keputusan yang

dihasilkan dari olsh duty dengan RapidMiner untok mengetahui minat peserta

didik bila peserta didik akan melanjutkan pendidikan ke perguruan tingai.

Tabel 3.1. Data Nilai Raport dan Minat Siswa

: . ity | Botwmta | | Rataols '
No | (Nama sats A | mia PKn B-:ﬂmu " fika Bnhl:lsa Mimast
= - ifjar Indeenesia e | Tpgrin S
| | B Rb 84 82 T8 80 Buhasa Inggns
3 | LDES B 85 84 LT wl Maotematiku
3 | RO £l 53 84 ™ T3 Matematikn
4 | BTk 86 84 84 83 Y | Modea.
Indonecsim
3 ['YNW 32 84 a4 Bl Bl Bohusa Inggns
o | SK 83 B4 85 85 a4 Bahasa Inggns
7 | Aam 84 &4 82 78 76 Tl
Indoncsim
& | ADP 77 78 g2 Tl 67 Agmma Jskm
9 | ET 87 84 82 77 76 | Dluma
Indonesin
10 | AN 79 81 &0 7 Gy | Dehwa
Indonesin
Il | NBL 57 &5 52 L1 6 Maotematikn
12 | DACM B4 &4 2l T0 T3 Agamn lslom
- Huhnsa
13 | RDA £3 L) &2 Rl 73 tidoiaiia
14 | SDT o) 4 85 83 gy [ Bebea
Indonesin




Tabel 3.1. (lanjutan)
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Rats Ratn Ratn-rata Hatrata Folu-rodm
B T rata PAl | rain PEn b Malemaiika Bnh“.a Mahay
Indonesia Inprns

15 | FAAR B4 &3 24 B4 T Muotematika

o | rsp %6 | 8l 81 72 I e
Indomesia

17 | PRS 5l 53 52 73 67 Agamn Islam

18 | JAS £l &4 52 (] 67 Muotematikn

19 | RCF 7 5 55 5l 21 Mutematika

0 | RKS 53 i3 %3 T2 L Agamn Islom

21 | AAN £ ] 23 i 77 PPKn

22 | SRIE [} &3 82 76 Bt Agumn [slam

13 | ppT s #4 g2 i 70 igsrpgd
Indonesin

4 | EH B3 R4 24 TS 8l Bohosa Inpgns

25 | HTPA §2 i | 73 Tl PPEn

| SNF 2 B4 33 76 T6 Apumn [slam

17 | ¥SN 849 54 43 84 T8 Bolusa Inggms

28 1| ADW B 85 52 79 8 PPEn

19 | ATY 84 83 82 79 73 N
Indomesin

K ¥ 3y TG L Bohasa

30 | APT ] &4 84 T8 76 e
Indonesia

31 | DTW 90 B4 25 B3 Bl Apamo Islim

12 | ¥ak 76 83 80 73 O 7o v
Indonesu

37 | RE B4 R "3 i o) Hahasa Inppris

11 | W 85 g4 84 T 76 Maotematikn

35 |'KES 57 K5 54 i Bl Bahasa Inpgns

30 | DS 80 83 81 73 i ||
Indonesin

37 | NTF 88 85 84 80 71 | e
Indoncsi

18 | MRS 83 &4 &2 %0 75 Bahasa
Indonesin

39 | MAE 2 %3 24 13 ] Agumn [slam

40 | ND RS 24 84 0 TG Bahasa .
Indonesin

4 |1s 76 83 76 69 o | D
Indomesia

42 | Er 85 84 85 78 77 | Buhasa
Indonesin

43 | BFR e 83 g7 B3 a2 Bahnsa Inggns




Tabel 3.1. (lanjutan)

Ratn-rata Folu-rodm
ol Ratn- Raota-raia
Mo | Nomn Bahass i 3 Bahasa | Munat
rata PAl | main PEKn .| Malemabka ;
Indonesia Ingens
44 | APD 76 82 T 76 T8 Buhnsa :
Indomesia
45 | DSR 6 84 79 0 77 Bahiss
Indonesin
46 | MFK £0 83 &l 13 70 Bahasa
Indoncsi
47 | ES b &5 88 &7 82 Matematika
44 | ATN 79 &4 79 74 T4 Agama Islm
49 | SRA X7 84 %1 T8 77 Hahasa
Indonesi
6| Ak 70 %3 %] Th T Bahasa L
Indonesin
51 | DAPA B4 g5 h] &l A Agamn Islom
52 | DAP R4 R4 27 R1) iy Bahnsa
Indomesia
: Bahusa
33| E8 £l #4 82 gl 77
) Indonesin
34 | AVD R5 &4 B4 76 0 Bahimn Ingpris
55 | WDA 79 83 24 75 [ Apgmmo Islom
56 | MLW &3 85 &l 76 749 Bahasa
Indonesin
37 | Hoe &8 B3 85 ! FL Buhnsa Inggns
58 [ ATK B4 84 82 i T Apamin slam
59| 18 B4 23 L) 75 T3 H.dmu_ .
Indoncsim
ol | ANA R4 g4 g5 T7 77 Bahmxsy :
Indonesin
6l | §M 56 %3 2 73 81 Bahasa .
Indonesin
62 | MY il 83 g1 T8 T Muotematika
63 | HS R 84 23 % 68 Buhn=a
Indomesia
64 | LIAL 54 84 835 &0 T6 Bohpsa
Indonesin
65 | GES o) 824 Ty 72 T Bahas:
Indoncsi
b6 | CF il #3 "2 Té 78 FPEn
f ADC KH 24 R R7 "2 Mntematiku
6% | TSH 8 X} TR 70 79 o
Indonesia
6% | DA fif 84 &1 75 77 Buhasa Inggrs
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Ratn-rata Folu-rodm
R Ratn- Raota-rain .
Mo | Namn Bahass % Bahasa | Minat
rata PAl | rain PKn Tk i Malemaiika Hiet
; Buhnsa
; ] o g
0| ¥M £2 83 &2 RS T6 Sdoniia
71 | MEN 52 g5 g3 2 T4 Mautematikn
72 | ZAF £S5 3 B3 72 2 A sl
73 | rw §7 83 82 76 7h |
ndonesus

Tobet 3.1. adolnh date alomn SMEN | Donorojo yang telah mengisi

kuesioner yang disebar melalui Google Form. Data tersebut vang selanjutnya akan

diolah dalam

penelitian.  mi

dengan

menggunakan

RapidMiner untuk

menghisilkan pohon kepulusan dalam menentukan jurisan peserta didik saat

melanjutkan ke perguruan tingon




BAB IV

HASIL PENELITIAN DAN PEMBAHASAN

Menurut Suherman et al. (2021), langkah-langkah penyelesaian Decision

Tree mengpunakan algoritma C4.5 sebagai berikut |

2.1. Mengembangkan dan Memahami Domaln Aplikasi (Developing and
Understanding The Application Domaii)
Dari Tabel Mata Nilai Raport Dan Minat Siswa pada BAB 111 didapatkan
pengelompokan siswa berdasarkan minat dengan hasil sebagai berikut :

Tabel 4.1 Pengelompokan siswa berdasarkan minat

Mt
PAI (Agama [slam )
| PKn (Pendidikan Kewarganegaran) 4
Bahass Indonesia 34
Matematika 11
Bahisa Inggris 1
Jumlah Total 73

Tabel 4.1 merupakan hast] pengelompokan siswa berdasarkan minat pada
mata pelajaran PAL PKn. Bahssa Indonesia. Matematika, dan Bahasa Inggris.
Dari data di Tabel 4.1. yvang akan diproses untuk menghitung information gain
vang selamjutnya akan digunakan untuk menentukan pengaruh dari atnbot dalam

pemilihan jurusan di perguruan tinggi.



2.2, Membuat Kumpulan Data Target (Creating A Target Data Set)
Varabel (atribut) yang digunakan yaitu nama, nilai mta-rata PAL nilai
rota-rata PKn, nilai rats-rata Bahasa Indonesia, nilai rata-rata Matematika, nilad

rata-rata Bahasa Inggris. dan minal.

2.3. Pembersthan Dan. Pemrosesan Awal Data (Data Cleaning  And

Preprocessing)

Pada tahap ini untuk memastikan kebenaron, konsistensi, dan kegunaan
suntu data yong ada dalam datiset maka dilakukan pembersihan dan pemrosesan
awal dots (daia cleaning and preprocessing), yait dengan mendeteksi adanya
errar atad corupt pada deta, kemudian memperbaiki slau menghapus data jika
memang diperiukan,

Pada proses penggnbungan beberapa data, tidak terdeteksi adanya data

terduplikasi atau salah label, maka pada tahap ini tidak ada data yang dibapus.

2.4. Reduksi Dan Proyeksi Data (Data Reduction And Projection)
‘Karena tidok adn data yang dibapus padn proses Data cefaning and
preprocessing maka atribut yumg digunakan nilai rata-ratn PAL nilai rata-rata

PKn. nilai rata-rata Bahasa Indonesia, nilai rata-rata Matematika, nilai rata-rata

Bahasa Ingpris.
Tabel 4.2, Data Testing
Rata-rata Ratn-ratn
caba PAT | rate PRy | . Fima m Eislias i
Indone=ia Inggris
L) £4 2 T8 i) Rahasa Ingens
87 8BS 4 EE] 8l Matematika




Tabel 4.2. (Lanjutan)
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Rats- Ralzs- Pyl Rata-ratn Rl -
iz PAL | roin PKn Eﬂhﬁa. Satematikn B.‘.lh.'ls.a MG
Indoncsia Ingperis
gl R Rd 7 72 Mutemnatika
B 84 £4 B3 [E] Behasa Indonesia
[ 84 84 gl i) Buahasa Ingpns
83 fd 85 B35 4 Rahasa Ingperis
B4 84 82 TR 16 Bahasa Indoncsi
T7 8 2 7 &7 Apnma Islam
87 fid 82 T 76 Hahasa Indoncsa
T §l #0 i) 68 Bahasa Indoncsa
87 g5 £2 BH 76 nntematika
E] 84 £l T0 3 Azama 1slam
53 g4 B2 Bl 13 Buhasa Indonesia
) B4 ] g3 80 Buhasa Indonesia
B4 BS R4 84 m hmermatika
16 g1 5l 72 10 Buhasa Indonesia
Bl 3 f2 73 a7 Ay {slmm
81 B4 52 75 b7 Materpaiiks
at E5 Bh &1 2| Matematika
B3 K3 83 72 b7 Arama Istam
T E5 £2 75 [k} PPKn
T8 B3 £2 76 B Agmma [=lam
a5 84 82 fL | 9 Bahesa Indonesa
B3 B4 84 75 &l Bahasa Ingpris
B2 R4 8l 3 71 PPKn
82 E4 83 i 16 Arnma Islsm
"o £4 823 24 T8 Bahasa Ingens
56 5S 52 il 7 PPkn
B4 83 2 9 3 Bohasa Indonesia
RS B4 B4 T3 76 Bohasa Indonesia
M) B4 85 g3 gl Agnma Islam
T k] R0 73 10 Bahasa Indonesia
84 84 53 7 00 Bahasa Ingpns
85 B4 #d 7 76 Matematika
87 g3 B4 T7 gl Bohasa Inzgris
) 83 £l [E] 11 Behasa Indonesia
RS ] B4 Bl 73 Bahasa Indonesia
83 g4 52 &0 75 Ruhasa Indonesin
87 83 24 73 k] Agnma Islam




Tabel 4.2. (Lanjutan)
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Rats- Ralzs- Pyl Rata-ratn Rl -
o PAY | satwpie | AR ety [ DWNAER M
Indoncsia Ingeris

85 B4 4 T i Bohasa Indonesia
Th 53 76 oY 74 Brhasa Indonesia
] B4 BS T8 77 Bahasa Indonesin
5 RS 87 83 B2 Bahasa Ingpns
76 B2 79 76 18 Bohasa Indonesia
R6 B4 79 T i Bohasa Indoncsia
1] 83 al 73 70 Bahasa Indonesia
2o E5 EE &7 82 flmtematika
74 ] 79 i 19 Armma lslam

7 84 3 Th T ‘Bahssa Indonesia
79 g1 El T6 10 Buhasa Indonesio
B4 ES ¥5 gl [ Agnma Islum
B4 B4 87 B0 77 Buhaza Indonesa
Bl ¥4 2 Bl T Buhasa Indonesia
] g4 R4 T6 9 Bohasa Inppris
™ K3 B4 75 i Apmrma 1shm
B3 BS5 Bl Th ik Bohasa ndonesia
Be E5 g5 Rl 78 Bohasa Inreds
B E4 g2 74 77 Agmma Islum
B4 85 f4 75 77 Buhasa Indoncsio
B4 %4 53 ] [ ‘Bahass Indonesi
[T B3 86 73 &l Bahesa Indoncsia
b1 E3 8l 78 71 Mocrnatika
w6 B4 £3 Th [ Bohasa Indoncsm
RO g4 &35 B 16 Bohasa Indonesia
B B4 7 2 Tl Bahasa Indonesia
B B3 2 76 T8 PPEn
"R B4 56 B7 82 Maternatitka
T8 E1 18 T ) Bahasa Indonesia
By B4 £l 75 T1 Bahasa Ingens
82 B3 12 35 16 Baohasa Indonesia
B2 B3 B3 32 74 Matemutika
85 B3 B3 72 72 Arnma Isiam
87 B3 2 T ik Bahasa Indonesin
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Tabel 4.2. merupakan data yang akan diuji pada RapidMiner untuk
mengetahui  pengaruhnya terhadap pemilihan jurusan saat peserta  didik
melanjutkan ke perguruan tinggi.

d.  Integer = untuk file bemilai integer atau bilangan buat tanpa koma.



o
T TERN T

EE-al o o A 2 A A
=

:.Lmilaﬁwﬂu*rmng di RapidMine

A

Pengujian data dilakukan dengan melakukan droe dota yang telsh di-
import ke lembar kerja RapidMiner pada bagian Proses dan juga pemilihan
Devission Tree pada kolom Operators, seperti terlihat pada gambar 4.2,
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Gambar 4.3. dapat dijelaskan bahwa nilai rata-rata Bahasa Inggris
mempunyai pengaruh paling besar terhadap minat peserta didik. dimana :

a. Jika nilai esta-rata Bahasa Inggris >77.500 maka selanjutnya ditentukan oleh

nilai rata-rata Matematika, jika nilai rata-rata Matematika >79.500 maka

selanjutnya ditentukan oleh nilai it IPA, tetapi jika nilai rata-rata

Inggris >67.500 selanjutnya di
Islam, sedangkan jika nilai rato-rata Bahasa Inggris <67.500 selanjuinya
ditentukan oleh nilai ratu-rata Matematika, dan seterusnya.

Dan Gambar 4.3. juga diketahui bahwa dalam pohon keputusan atribut nilai

rata-rta Bahasa Inggris berada pada node paling atas yang menggambarkan
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atau menunjukkan bahwa nilai rata-rata Bahasa Inggris mempunyai pengaruh
paling besar (mempunyai nilai information gain paling tinggi) terhadap minat
peserta didik dalam memilih jurusan di perguruan tinggi. Maka akar dari
pohon keputusan adalah atribut rata-rata nilai Bahasa Inggris.

Sata-zaka B lng > TTlsw
[ lmﬂnu HIE 3 T8.500

WTE § 74,%00: u,m‘.t,_:l‘n.uh, =g, B 5
PR J (RN !

: a.mt% |8 gy, aRed, 8. tse-i, FEREC ERERT
& B, Ind & E§.5000 1§i§§:u iy WS, B Enas, bi:qdu e

T uu,luu

o _H&MM:!M.

: it
*'zn:: ::: PR AT nuif'ﬁ (ii-&

&S00

.' TRz

RETIs, - 8, lndel, BRI=1, PEn=0)
fiten, 5. fmded, Phisy, iREed)

i o Indmh, PAI=L, PR=L]|
| L

Bata-zece 8, lug S 8

| RECA-raca IR » o i

| Anca-zapa HTE 5 741 BRI 18, Iﬂ-ﬂ.. H'!'Il"'?. -1 IIM."], I.II‘G. FEn=0

Gambar 4.4. Description hasil pengujian dengan RapidMiner

Dari pengujian yang telah dilakukan dapat diketahui bahwa atribut-atribut
vang mempengaruhi minat siswa dalam memilih jurusan di perguruan tinggi
menggunakan algoritma C4.5 yaitu 1
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a. Jika nilai rata-rata Bahasa Inggris >77.500 maka selanjutnya ditentukan oleh
nilai rata-rata Matematika, jika nilai rata-rata Matematika >79.500 maka
selanjutnya ditentukan oleh nilai rata-rata [PA, tetapi jika nilai rata-rata
Matematika <79.500 maka selanjuinya ditentukan oleh rata-rata nilai

Matematika lagi dimana jika nilai ratasmta Matematika <74.500 maka minat

g < 1_5m. m IHI".*:-.--.-

>67.500 selanjutnya dit Pendidikan Agama Tsfam,
sedangkan jika nilai rata-rata Bahass
oleh nilai rata-rata Matematika, dan seterusnya.
Dari gambar 4.3 dapat dicontohkan :
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a. Seorang peserta didik dengan nilai rata-rata Bahasa Inggris 80, nilai rata-
rata Matematika 81, nilai rata-rata Bahasa Indonesia 93, dan nilai rata-rata
PAL G2,

Maka dalam pohon keputusan yang pertama mempengaruhi adalah nilai
rata-rata Bahasa inggris, kemudiamlevel di bawahnya dipengaruhi oleh
nilai rata-rata Matematika, dan kemudian dipengaruhi oleh nilai Bahasa

dan jika nilai rata-
2 rato-mto yang lain,
ka hasil pohon

adalah prodi

tepat untuk peserta didik adalah prodi Bahasa Indonesia dan jiks nilai
rata-rata Bahasa Indonesia < 83.500 maka prodi yang tepat adalah prodi
Matemaiika.



263, Validasi dengan Cross Validation

Cross Vafidation adalah sustu dani teknik data mining yang bertujuan
untuk memperoleh hasil akurasi (tingkat kedekatan klasifikasi dengan hasil fakta)
yang maksimal. Proses Cross Validation seperti ditunjukkan pada gambar 4.5,

.

i Bk et bt = buce—
i~ g ' " ._']'..1"_:-

e el o [LEEES i E S Y

Dari Tabel Performance Veetor di atas diketahui, yaitu :
a. Accuracy
Accuracy merupakan tingkat kedekatan klasifikasi dengan hasil fakta. Dari
Tabel 4.3 diketahui bahwa tingkat akurasi yang dihasilkan sebesar 45.21%,



R T

Dari data testing sebanyak 73 data (siswa) diketshui atau bahwa siswa yang
nilai rats-rata paling tinggi Bahasa Inggris dan yang minat masuk program
studi Bahasa Inggris sebanyak 3 siswa, siswa yang nilai rta-rata paling tinggi
Matematika dan vang minat masuk program studi Matematika sebanyak 2

jawaban yang diberikan oleh sistem. Dari Tabel 4.3 diketshui bahwa class
precision Bahasa Inggris 33.33% dimana dari 9 peserta didik yang berdasarkan
hasil olah RapidMiner jurusan yang tepat Bahasa Inggris dan peserta didik juga
mengambil jurusan Bahasa Inggris sebanyak 3 peserta didik. Matematika
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[4.29% dimana dari 14 peserta didik yang berdasarkan hasil olah RapidMiner
jurusan yang tepat Matematika dan peserta didik juga mengambil jurusan
Matematika sebanyak 2 peserta didik. Bahasa Indonesia 66.67% dimana dani
36 peserta didik yang berdasarkan hasil olah RapidMiner jurusan vang tepat
Bahasa Indonesia dan peserta didik jugamengambil jurusan Bahasa Indonesia
sebanvak 24 peserta didik, Pﬂnﬂlﬁm.ﬁmkﬂﬁm 36.36% dimana dan 11
Pendidikan Agama lslam dan peserta didik juga mengambil jurusan Pendidikan
Agama lslam sebanyak 4 peserta didik. dan Pendidikan Kewargonegaraan
0.00% dimana dari 3 peserta didik yang berdasarkan hasil olah RapidMiner
jurusan yang tepat Pendidikan Kewarganegarasn dan’ peserta didik juga
mengambil jurusan Pendidikan Kewarganegaraan sebanyak 0 peserta didik.

7. Recall

Recall merupakan tingkat keberhasilan dengan menemukan sebuah fnformasi.
Dari Tabel 4.3 diketahui bahwa. class recall Bahasa Ingaris 2727% yang
sestai dengan hasil RapidMiner sebanyak 3 peserta didik, Matematika 18.18%
yang artinya dari 13 peserta didik yang mengambil furusan Matematika yang
sesual dengan hasil hpldﬁluﬂ sebﬂn:,-n-lc' Zpaserhi didik, Bahasa Indoresia
T0.59% yang artinya dari 34 peserta didik yang mengambil jurusan Bahasa
Indonesia yang sesuai dengan hasil RapidMiner sebanyak 24 peserta didik,
Pendidikan Agama Islam 30.77% wyang artinya dan 13 pesern didik yang

mengambil jurusan Pendidikan Agama lslam yang sesuai demgan hasil
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0.00% yang artinya dari 4 peserta didik yang mengambil jurusan Pendidikan
Kewarganegaraan yang sesuai dengan hasil RapidMiner schanyak 0 peserta
didik.




BAB Y

PENUTUF

ing mﬂWMI diketahui otau bal
mmﬁdtmm sesuai *v@m

hahwa siswa yang
cuni dengan rata-rata
d. Dari pengolahan data dengan RapidMiner diketahui bahwa tingkat akurasi
yang dihasilkan sebesar 45.21%, yang dapat disimpulkan bahwa minat siswa
dalam memilih jurusan di perguruan tinggi tidak selalu berdasarkan nilai mata



6l

tetapl berdasarkan variabel atau atribut lain yang belum
. _? -+

+

pelajaran

diketahui.
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Lampiran 1: kuesioner

AMGKET MINAT DAN BAKAT SISWA
SMEKEN 1 ONOROWIO

PACITAN
Nama Siswn
MISN A S R Ak R
No Pernyatnan Pertanyaan

55

Sayn merasa senmmg ketika membicarkan fentong perguruan

nnggl

LS

Biladilthat don prestas saya selama i, sava kemungkmnan
diterima i porpirusn tngel

Lulusan perguruan tinggs akan memperoleh kesermputan ik
mendapstican pekerjaimn vang lebih baik.

Sy yakin kemampuon/keterampilan saye akan bertambah
setelal fulus dort perpuruan tingpi.

L

Saya akan dopat memperoleh peluang pekerann vamg lebih
bk i bimss tenapn kerja bila lulus PT

Masuk perpuruon tnggi favont mernpakon cits-citn saya
schelahy ulus SME.

Sayvl ingin memjadi scornng yang ahl di bidang suva

Saya becitu-cita mendapakan kehidupan vang lebih layuk dan
lebih batk don sekaruny.

Denpan melamutkan kulal; akan mefath kemandimom dalam
berfilar dan bersikap.

Ketikn membeca surat kabar, sava ecnderung mencan
informasi tentang peTgurtian tingi, sepertl trwnmn beasiswn

yang mungkin bisa sava dapatkan

Sayn berusaha mencun informas tentmng perforusn tngei
miclalun internet, koran, mmupun feman-tenan.

Dengan melamjutkan ke perzunan tinggn skan memangyikan
mizsa depan seya lebih bk,

Dengan melamjutkan pendidikan di perpuruan tngz: akan
membuat saya lebih profesional

Lulusan perguruan tinge skan mendepatkan posis pekerpann
yang lebth bark dan lulusan SME.

Saya mendapston dukungan dan orong s uniuk melonutkan
ke perguruan imggl




16 | Dalam memilih jurusan di perguruan onggi omng tua
memberkan saya kebebasun,

17 | Orung tun bunyak membenkan masukan tentung perguruan
tinggl vong baik untuk sayn.

1% | Biava kulah beberapa perguruan tingg yang berkuulites masih
bisa dijangkou kelunrys savu.

19 | Dengan masuk perpummn tingpl, saya ingin meningkatkan
ekonomi keluarga. karena lulusan perguruan tinggn mendapat
gl lebih bak dan lulussn SME.

20 | Bila ada kesempaton, suya akan melimutkan stodi ke

perzuruan tnges dengan jurusan scsum dengan nilad sayva
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