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ABSTRACT

The first step in the thesis submission process is the validation process by
the thesis supervisor. The main probiem faced by thesis supervisors at the Facully
af Information Technology, Balitar Ixlamic University i the lovge number of
validation processes for thesis submissions made by students. This is due to the lack
.Elflrsj‘x‘ﬂ'l to validate the thesis submiss wihether it hax heon submitted or por.

In thix study, the auwthors i rEme !
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang Masalah

Perkembangan teknologi yang emkup pesat saat ini menyebabkan
keterbukaan informasi untuk digunakan baik secara-legal maupun ilegal semakin
marak. Hal in .

ak di Jalan Majnpd]iit No. 24, Sanan
en Blitar 66137. Dalam pen)

sesuai dengan kebijakan Fi
Teknik Informatika.
Menurut UL No. 20 tahun 2003 tentang Sistem Pendidikan Nasional (“UU
Sisdiknas™) menjelaskan bahwa setiap perguruan tinggi harus menetapkan syarat
kelulusan untuk mendapatkan gelar akademik, profesi, atau vokasi. Apabila karya
ilmiah yang digunakan untuk mendapatkan gelar akademik, profesi. atau vokasi



[

terbukti sebagai hasil jiplakan. maka gelarnya akan dicabut. Selain itu, Menteri
Pendidiken jugs telah menerbitkan Permendiknas No. 17 Tahun 2010 tentang
Pencegahan dan Penanggulangan Plagiat di Perguruan Tinggi yang mengatur
tentang penjiplakan karva ilmiah di pergurean tinggi.

Prosentnse Plagiansme berdasarkan peraturan Menteri Pendidikan dan
Kebudayaan Republik Indonesia tentang Pencegahan dan Penanggulangan Plagiat
di perguruan Tunggi. Pada halaman 5 pasal 5 mengatur pencegahan plagiasi
dilakukan selama mahasiswa menjalani proses pembelijaran dan menunut pasal 6
Wlﬁum pencégahan adalah Pimpinan Pwmhlnnjum}m pada
pasal 7 diperkuat dengan kewajiban setiap mahasiswa memberikan surt pernyataan
balwa karya tersebut bebas dari plagiat dan apabila di kemudian hari terbukti
terdapat plagiat dalam karya ilmiah tersebut, maka penyusunnya bersedia menerima
sanksi sesuai ketentuan peraturan perundang-undangan...

Kinisus pada Fakultas Teknik Informatika U * s ‘Balitar telah

memiliki Buku Pedoman Penvusunan Karya I]Ininh_ﬂi[ﬂrlﬁ] vang menjelaskan
praktek plagiasi karya ilmish. Namun proscntase uji plagiasi nya pada Buku
Pedoman penyusunan tersehut distur maksimal 25% (dus puluh lima prosen) untuk

jenjang Sarjana. Selain itu di Universitas Islam Balitar sudah ada regulasi batasan
plagiarisme tulisan ilmiak dalam bentuk Jumnal pads LPPM Universitas Islam
Balitar sebagai pengelola Jurnal Supremasi milik Fakultas Hukum Unisba Blitar
mengatur bahwa artikel sebelum dikirimkan harus memenuhi ketentuan @ belum

pemah dipublikasikan , atsu belum ada sebelum jurnal lain untuk dipertimbangkan,



artikel yang diterbitkan dalam konferensi perlu diubah sebelum diserahkan dengan
setidaknya 35% perbedsan dengan makalsh aslinya, dan lulus pemeriksaan
reviewer.

Berkaitan dengan peraturan Internal Fakultas Teknik Informatika Unisha

K IDENTIFIKASI
: penelitian ini agar dapat
berjalan dengan baik diperlukan dataset dani Fakultas Teknelogi Informasi
Universitas Islam Balitar. Berikut jumlah skripsi yang telah dihasilkan oleh
mahasiswa Program Sarjana Teknik Informatika Universitas Islam Balitar selama

tahun 2019, 2020 dan 2021 ditunjukkan pada Tabel 1.1.



Tabel 1.1. Data Skripsi Jurusan Informatika Universitas Istam Balitar
No | Periode Kelulusan Jumlah Skripai  Data Latih |
I 2019 L]
2 2020 Q)
E] 2021 30
Jumiah 200 | Duta Set )

Dialam Penelitian ini okan mefakukan evaluasi kinerja dan algoritma Cosine
Similarity dengan Vecior Space Mode! dalam: melakukan proses pencocokan
apakah judul yang dipilih memiliki kemiripan dengan database skripsi di Fakultas
Teknologi Informiasi Universitas skam Balitar atau tidak. Untuk penerapan metode
ini dibutuhkan ilmu ﬂnmni Namral Language Processing. Memunt Wang dan
Dang (2020} Implementasi Natural Language Processing dapat digunakan untuk
information retrieval, automatic guestion answering . machime translation, dislogue
systems, dan document matching. Namun , Menurut penelitian yang difakukan oleh
Triano (2014) dengan judul Pemanfaatan Metode Vector Space Model don Metode
Casine Similurity pada Fitur Deteksi Hama dan Penyakit Tanaman Padi, terdapat
kalemahan pada metode Cosine Similarisy Maupun Yector Space Model dalam
melakukan pendeteksian kemiripan. Banyaknyu suku kata dalam satu gejala
menjadi salah satu kekurangan metode VSM untuk ditemukannya gejala yang
relevan dengan query pads sast proses identifikasi ipput. Untuk menangani
permasalahan tersebut penulis mencoba melakukan uji cobs menggunakan bobaot
pada measing-masing metode untuk meningkatkan hasil akurasi pendeteksian.

Aplikasi yang digunakan untuk menguji metode Cosime Similarity dan
Vector Space Model menggunakan Aplikasi Turnitin, Menurst Eka (2022) dalam
penelitian yang berjudul "Persepsi Pengpunaan Aplikasi Tumitin Untuk Mencegah

Tindakan Plagionsme Pada Maohasiswa Universitas Udavana”, menjelaskan bahwa



penggunaan Turnitin sangat berman faat untuk membantu mahasiswa terhindar dari
plagiat. Dengan adanya penggunaan aplikasi Tumitin, mahasiswa  dapat
meminimalisir kasus plagiat dan merasa lebih terbantu dalam menyelesaikan tugas
akademik mereka.

Turnitin akan menampilkan hasil junilah tingkat persentase plagiat yang ditemukan

Similarity dan Vector Space Model secara terpisal

b. Berapakah Nilai Uji Algoritma Cosine Similurity dan Vector Space Model dalam
mengidentifikasi plagiast judul skripsi menggunakan Framework Flask setelah
dilakukan Pre-processing ?



c. Bagaimana memilih nilai terdekat antara hasil uji algoritma simifarin antam
kinerja Algorisma Cosine Similarity dan Vector Space Mode! diperbandingkan

{benchmarkimg) terhadap Uji Plagiasi Judul Skripsi dengan menggunakan
Aplikasi Tumitin secara manual dengan tabulasi.

Pemrograman Framewoerk Python serta Fremework Flask ontuk tampilannya

berbasis web



i. Penelitian di running pada PC atau Notebook peneliti, tidak pada server dan

1.4. Tujuan Penelitian

d. Mengetahui persentase kinesja pe
dengan Aplikasi Uji Kemiripan dokumen Turnitin vang sudah jamak digunakan
oleh banyak organisasi termasuk perguruan tinggi.



e. Menyajikan rekomendasi algoritma yang cocok dalam melakukan proses
‘kecepatan pengolahannya spabila jumlah skripsi dibuat rentang skala tertentu.

1.5, Manfaat Penelitian

wakiu pemrosesan
f. Mempermudah pihak Program Sarjana Teknik Informatika Universitas lslam
plagiat/penjiplak atau tidak.



BAB I

TINJAUAN PUSTAKA

2.1. Tinjauan Pustaka

tingkat kemiripan judul skripsi mahasiswa dengan menggunakan metode Term
Weight dan Werd Embedding, dengan bahasa pemrograman PHP dan database

MySQL.
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B. Maake, dkk (2018)
Penelitian selanjutnya dilakukan oleh Maake, dkk (2018) dengan judul

"4 Comparative Analvsix of Text Similarity Measures and Algorithms in

Research Paper Recommender Systems”. Penelitian ini menjelaskan bahwa

D. J Wang dan ¥ Dong (2020)
Penelitian yang dilakukan oleh Wang dan Dong (2020} dengan judul
“Measurement of Text Similarity - A Survey ™ menjelaskan bahwa Pengpunaan

Metode similarity pada sistem pendeteksi kemiripan cukup mudah diterapkan
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yakni Casine Similarity dan VSM.
E. Rismayani, dkk (2022)
Penelitian selanjutnya dilakukan oleh Rismayani, dkk (2022) dengan
Desain Sistem Aspirasi Publik Berbasis /

ning dan Cosine Similarity 1mtuk

penelitian menunjukkan bahwa tingkat kemiripan antara ayat sebesar 200%
memberikan hasil terbaik pada pengelompokan inder Al-Qur'an dengan rats-
rata 46.42%. Tingkat kemiripan antara terjemah avat Al-Quran sebesar 400

memberikan rata-rats sebesar 15,39% pada pengelompokan index Al-Quran,
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1.2, Keasllan Penelltinn

Tabel 2.1, Mihhlmmwlhnpm;mﬂman

STUDI DAN ANALISIS ALGORITMA SIMILARITY UNTUK IDENTIFIKASE KEMIRIPAN JUDUL SKRIPSI

l Smdl Kasus ; Fﬂmlma

Mo | Jodul Perhandingan

1 | Sistem Detcks: s Hasil penympian detcks .| Perbedazn terletak pads
Kemirpan Judul Syah m kemiripan tinsknt kesmmpan pudul smmm -mudc yang digmakan, pada
Sknpst dengan Murtrwan juchuil gkripsi skripai mermnjukkan Femya hamys ';ﬂ:lnm.n sebelumnya
Metode Term Weight | Sopurrn, don | mabesrswa dengan akures sstem dengmn | memberikan persentnse | mesode yang dimmakon
dan Ward Embedding | Selmm ﬂ:lm!hm metode | metode Term Weight tingkt kemiripan jodul _':Ilhhhmﬂmk Metade Term
di Progrum Studi Mirharami. 'i"unﬂ@l dan dan Word Embeddmp akun Lﬂ.upl tidak Weight dan Word Embeddimg
Informutika Jurnal m=w&ing, schesar 4%, sedungkan pada penclitinn
Universitas PORT Dinamiks | dengan bahasa rahnmimudur yang | yang says lakutkan metode
Yopvakurin Informatika, | pemtograman PHP dimjulenn dawi aplikasi | vang dipunakon adalak

022 dan database MySQL amng dibamzun berbagiy | Cowine Similarity
| website.

7 | A Comparative Muake i Tﬁ-ﬂ#ﬁh  Penelition 1 Penggunamn pohon Perbednan terletak pada
Analysis of Text Benard mm n:m:m histrwa delun metode yang digmakan, pada
Similarity Measures | Magam, ini adaluh untak m metode “mclakuknn Kinsifikosi penelitinn sehelumnya
ard Afgorithms in Sunday (. meneniukun Boosted Machine lgks terkadang metode vang digumakon
Rescarch Paper o, and kombinag algontom Leatrmne m:mjuhhtr .wxﬂlkm kmerja udalah bowsted machine
Recommender Tranos Zuva, | don metrik kemimpan | akursi Sebesar £3.2%, m‘lmruk dibanding. learning dan Raomdom Forest
Systems IEEE, 2018 yang dapat digunakan yang lebih buke m alzoritma sedungkan pads penchtum

umuk daripada pengrunuan L'iﬁn‘b:ﬁng_ oleh knrenn | yang saya lakukan metode

i3



Judul

metnide Random Forest

¥ang menunjukkan
akorus schesar 80, 3%

'munn mengusulkan sistem

SCOWT obomats

ywog akan
mﬁﬂnmukahh penclitian

mukniah dicktraksi dan
digunnkan uniuk menghitung
scherapa merip rm:ﬂalkngan
dokumen Lyinnvs, Model-
mode] yang lehil cangeih
seperty anitlisis senutik luten
kan digninzkan dalam
eksperimen masa depan
krena mercka dapat
menghlusifikasikan dokumen
sebagni milik kelas yang sama
iﬂnn ketika mereks tidak
memiliki katn dun istilah yang

- da

yung digumakan
ndalah Cosine

Similarity




Juiehal Pencliti, Perbandingan
Media
Publikas.
clon Talbm
Aplikas Anti A Benny Hasil menunjukkan hobowa | Pehedaan terbetak
Plagirisme dengan | Mutiamy | 4w adadeh uniuk tingkat kemiripan di slos mihgmnhn poda dunia | pada metode yang
Algontmu KARP- Suvtn’ meinbual mphkasi 13%: sudsh dinnpgup ﬁﬁmﬂl‘qp!ﬂust yane thgunokan, pods
RABIN puda Agustims, | amg dapat mendetcks: | mirip denzan karya dibuat supaya doscn bisa penelitizn
Penalisan Timah M?doqm kemirmpan penulisan sehelummyn :mnh.hﬂ.m sobehummya metode
Univenittas %ﬂmlﬂhli‘l mulhﬁﬂ:ﬁw vang digunakan
Gunadarma 'Uth':mu: lingkurszan yang lehih fuus sdalh KARP-
Seperti pruﬂ#ﬂﬂt RABIN sedanghkan
ﬂwium hahasa itminh. : pada penelitinn yang
pemrogriman PHP saya lakukan
etz metode Karp- metode ying
Rabin dipunnknn sdaluh
Cosimne Simularine
Measurenrent of Text | Jiapeng:, Metakokan detcksi Hasil menumukan bahwa | D surved Jm]ﬁﬂﬂhhw Perbedaan tereiak
Similarity - A Survey | Wang, don {erhadap dolumen Penzzunazn Meiode wetinp metode memiliki pada metode yang
Yihomgz simifariy sintilariy pado sistem hhﬂnn dan hekurangan, don | dizunokan., pada
Dong. Jurnal - pendeleksi kemiripan ﬂiw memilih model penelitian
Infermation, cokup mudah :ht:rlphm serbaik: nemum. mende sehelummya metode
2020 mm:l'lpﬂll i 'Il__q_‘h.ls represeninst ieks don | yung digunakan
miznghnsilkan hasil yang ]ﬂ teks yanp sesuan vang sdnlah EXN M-
culop bak don beberapu. | paling populer 1elah L.5TM sedangkun
metode vakni Cosine memmjukkan hasil yang pada penclitian yang
Eimifarity dan VEM memjanjiken dibandingkan saya lakukan
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Judul Penehity, Sarn atnu Kelemohom Perbandingan
Media
Publikas.
clon Talbm
dengan model independen dimmalan ndalah
hmﬂ}‘:t:'Sm'\t: mi akin Cosine Similarity
w.:nhn dasar vanp baik
h;imvm:hu umtuk
‘menemukan mctode horu
ﬁlhﬂﬂhtﬁth-}nmﬂ
semamtik.
Implementasi Rismoyan: . | Pemelitinn ini Kombmasi melode Text Minng Ddﬂmw Perbedann lerlenk
Algoritma Texd Hagymf5Y . | bertujuin umuk dan Cosine Simifarity dopat kedepanny dissrankan agar pada metnde vang
Miming dan Cosine Tommy. membapgin  schush | dipunakan imtuk mgnhu sistemn digunakan pada tingkat | digunakan, poda
Sinmi farify untuk Daurwimsyali | w wang dapat | kesamoan fonpsioml masing- lebih tmeri kg denpon penelitan
Dicsin Sistem Isan | | menampung aspirasi | masing komist dengan aspirgsi | menggumakan atzoritms yung - | schelumnya metode
Aspirasi Publk Mansyur, masyamkat  dan vang dimput oleh masysrakst “herbedn i:l“ hasil nkurasi yang dizunalkan
Berbusis Mobhale komputila, kemmsdian  dopat sehingra aspirns dapal ﬂnﬂhﬁ w lchib b mengzunakon dua
2002 mengklasiflanikannys | e lomist yang iepat. Porsyamton v metode vaitu T
hwﬂm‘h #Eﬂﬂﬂﬁﬂ“ multikamisi Ainimg dan Cersine
ﬂhﬂh‘us sama atay lebih Similarity
mn&msﬂ. hﬂ!h 7% dart mibay sedunpkan pada
uniuk menyediskan | maksimum. Dan koadisi penclitian yang saya
sistem yang dapot tersebut, hasl untek Komsi A lakukan metode
dizunakan DPRD dan Komis: D yang memenuhi yang dizunakan
unuk membenkon w i n hanya satu vartu
masukan. Komisi A dan Komisi B Cozine Simifarity
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Melakukun
PRTAnCOTZAT SSbem
dinslnm menpenali,
mencnn topik, don
mengelompokkas
sumf pormasalshan
A%mu dengan
Mﬂkf‘r}nm
Simnifarity

Hasil penelitian menunjukkin Tmgkat Eemiripan terlingzi Persamaan ferdopat
bahvwn tingkat kemiripan antarn. | dalom pengelompokan Al- pada metode yang
ayat schesar 207 membertknn QH-] masih disias 40%, dimmaknn vastu
hosil terbaik padn 'qﬁﬂiihmmpun umtny wyat pun | metode Cosine
pengelompokan index ALQuran | masih 40%, Siburuhkan Similirity,
dongan rata-ratn 46,429, Tingkat | metode lafn umhik perbedaaniya
Jeemiripan antars tegemnh oyt nmm_jm_: lebih | terdapat pada ruuan
Al-Guran sebesar 407, penelitmn.
memberikan rita-ratn sebezar penelitan vang
15,399 poda perpelompokan dilakukan
index Al-Qurun. Mamun, ik schelumnya
tingkat kemiripan untor svae i metnkuokan
nins 405, terdapat kelompok: perancangan uniuk
ayul yang mirip tetapi tdak mencan opik serta
masuk dualam index Al-Cur'an. pengelompokan
ayal Al-Quran,
sedangkan pada
penehitian yung sava
lakukan acalab
untiek melnkukan
identifikasi
kesimaan judul
Sknpsi.
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2.3. Landasan Teorl
2.3.1. Algoritma Cosine Similarity

Cosime Similarity merupakan salah satu metode yang digunakan untuk
menghitung kemiripan dua buah vektor. Amrizal, (2018). Pengukuran metode ini
udol. cosinus antara dua vebior yang

etal, (2019). Cosine Similarity

seterusnya hingga kata kunei
kedelapan. Kemudian dicari jumlah similaritas yang tertinggi antara kedelapan kata
kunci. Selain Cosine Simitarity terdapat pula istilah Cosine coefficien: sebenamya
casien coefisient adalah istilah yang umumnys digunakan secara seragam dengan
Cosine Similaritv. Dalam konteks Cosine Similarity, coefficient biasanya mengacu
pada nilai hasil perhitungan Cosine Similarity. Adapun untuk penggunaan dalam
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literatur dan implementasi, istilah "Cosine Similarity lebih umum digunakan
daripada casine coefficient, tetapi keduanya dapat merujuk pada konsep yang sama.
Jadi, secara umum, Cosine Similarity dan cosine coefficient mengacu pada konsep
yang sama, yaitu mengukur sejsuh mana dua vektor berada dalam hubungan
kosinus satu sama lain. Nilai yang lebih tin jukkan tingkat kesamaan atau

digunakan dapat dilihat pada tabel 2.2 berikut ini :



Tabel 2.2 Makna Pembobotan

Pengujian Bobot nilai | Kelerangan
Judul skripsi | 0.9 Pengujian judul skripsi dengan bobot
nilai 0.9
Judul skripsi 2 0.8 Pengujian judul skripsi yang sama
dengan bobot 0.8
Judul skripsi 3 0.7 Pengujian judul skripsi dengan bobot
7

Pada tabel 12 diatas makna dari pembobotan yang digunakan Uji |
menggunakan bobot 0.9 untuk term judul skripsi vang divji. vang menunjukkan
bahwa dalam konteks ini, kata-katn dalnm judul dionpoap ssngat penting dan
memberikan kontribusi besar dalam mengukur kesamaan dokumen. Uji 2
menggunakan bobot 0.8, menunjukkan bahwa pada uji ini, kontribusi term judul
skripsi sedikit berkurang dibandingkan dengan Uji |, tetapi masih dianggap
memiliki tingkst kepentingan vang tinggi. Uji 3 menggunakan bobot 0.7,
menunjukkan balwa pada wi ini, term judul skripsi diberikan bobot yang lebih
rendah dibandingkan dengan Uji | dan Uji 2. Kontribusinys dianggap lebih rendah

dalom mengukur kesamaan dokumen.

2.3.3. Algoritma Vector Space model

Vector Space Mode! merupakan metode yang dilakukan setelah proses
pemberian nilai bobol pads term afsn kots, di mana kumpulan dekumen
direpresentasikan ke dalam sebuah matriks vekior. Matriks tersebut akan dapat
menghasilkan  sebuah  koordinat  lertentu. Kumpulan  kata-kata  (serimg)
ditransformasi ke dalam represegambarntasi yang sesuii pada pengklasifikasian
teks di dalam dokemen untuk proses learning untuk disusun menjadi rangkaian

kats. Penpukuran milai kesamasn atan kemiripan antar dokumen dapat



menggunakan Cosine Similarity. Ouery dokumen dikatakan semakin relevan ketika
milai kesamaan antara guery dan vektor dokumen juga semakin besar. Fauzi (2018).
Representasi dokumen dan query pada Algoritma Vector Space Mode! ditunjukkan
pada Gambar 2.1.

dibentuk. Similarity Anafvsis untuk mengukur dokumen dilakukan
dengan menghitung cosinus jarak antara dokumen tersebut,

Berikut rumus dan Vector Space Mode! dengan pendekatan Cosime
Similarity yang ditunjukkan pada persamaan 2.
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Sim(D, Di) =cos cos § = ok = Wy 2]

o i W

D mana:

o D :Dokumen ncoan
o Di:Dokumen ke-i
e Wgj: Enhultm:ujpndndnknm:um

termasuk plagiat tingkat sedang
d. =50%  : Hasil uji lebih dari 51-99%% berarti dapat dikatakan bahwa



e. 100%  : Hasil i 100% menandakan bahwa dokumen tersebut
adalah plagiat karena dari awal sampai akhir mempunyai isi yg sama

persis,

Hasil dari penelitian ini responden menyatakan bahwa sofiware turnitin sangat

bermanfaat serta membantu mahasiswa untuk meminimalisir tindak plagiarisme.
Untuk menggunakan aplikasi ini pelanggan diwajibkan untuk berlangganan.

Untuk menggunakan aplikasi ini pengguna dapat mengakses langsung dari situs



turnitin.com. aplikasi ini bekerja dengan cara melakukan proses scanning techadap
ide pengguna dan membandingkan kemiripan terhadap ide atau teks yang ada pada

database turnitin dan seluruh ide yang beredar di internet.
Penggunasn turnitin pada penelition i adalah sebagai Benchmarking

Bahasa pemrograman yang mudah dipelajari, fiterafure yang tersedia juga banyak
dan mengikuti tren saat ini. Berdasarkan survei yang yang dilakukan oleh Pierre
Carbonelle pada tahun 2016 menunjukkan bahwa bahasa pemrograman Python
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berada pada peringkat ke-2 setelah Java, dan trend ini terus meningkat sebesar 4%
dalam 10 tahun terakhir.

Menurut pendapat Saragih (2018), Python memiliki beberapa keunggulan.
Keunggulan dari Python meliputi:
I Python mudah digunakan

3. Platform Independens
Maksudnya yaitu program yang dibuat bisa dijalankan di sistem operasi
apu saja selama di sistem operasi terscbut terdapat platform Pythen
(Interpreter Python).



2.3.5. NLFP
Natural lumguage processing (NLP) merupakan sebuah teknik pemrograman

dimana komputer dapat memahami dan memberikan luaran dalam bentuk Bahasa
manusia atau menmdahkan komunikasi manusia dengan mesin Iswandi dkk (2013).

kumpulan kata yang dikenali oleh program, Understander merupakan bagian vang
menentukan makna dan sebush kalimat. Keowledze base merupakan  basis
pengetahuan yang berisi kata maupun frasa. Generator adalah luarn yang
dihasilkan herdasarkan masukan vang telah diolah. Lisangan (2013).
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2.3.8. Flask

Flask merupakan web framework yang ditulis dengan Bahasa pemrograman
python dan tergolong sebagai jenis micro framewark. Flask berfungsi sebagai
frumework aplikasi dan tampilan pada suatu web. Dengan menggunakan flask dan

dari aplikasi ini sesederhana mungkin tapi tetap dapat dengan mudah ditambahkan.

Dengan begitu, fleksibilitas serta skalabilitss dari Flask dapat dikatakan cukup
tinggi dibandingkan dengan framewark lainnya Web framework Flask ditulis
menggunakan bahasa Python, sehingga sebelum Flask dapat digunakan. maka
developer harus menginstall Python pada perangkat yang akan digunakan. Oleh
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sebab itu, web developer vang akan menggunakan Flask sebagai web framework
untuk web development harus setidaknys mempelajan bahasa pemrograman Python

terlebih dabulu, sebelum dapat menggunakan Flask seutuhnya.

Dalam melakukan instalasi Flask pada sebuah perangkat. dibutuhkan PIP
yang biasanya sudsh terinstal pada Pythen versi 3.4 ke atas. PIP adalah sebuah
package managensnt System M Haﬂ ﬁmmkan untuk  mengatur dan
menginstall packars vang berisi modul-modul Pvﬂlﬂn. PIP, digunakan untuk
menginstall Flask karens Flask ditulis dan dikembangkan dengan bahasa dan
modl-moedul pmugrmn?}'lhm Dengan nuﬂwm,mm hal yvang
2.3.9, Diagram Fishbone

Diw fishbone merupakon salah satu metode untuk mlnhjjm.mlisja
terhadap suatu masalah. Diagram ini lebih dikenal schagai diagram sebab akibat
olmg ‘gause effect diagram. Penulis memilih diagram fishbone dikarenakan
memudahkan penulis dalam memegihkan permsalshan terkait kebutuhan dalam
mfmhm dan mmy&lmihupmehmn terkﬁl-mlpendeteksi kemiripan
judul skripsi pada studi Kasus Universitos Islam Balitar mulai dari kebutuhan
mencarl studi literatur, kebutuhon alat dan M;ﬁs‘lem yang dipersiapkan ,
implementasi. pengujian yang dilakukan dan hasil penelitian vang didapat
2.3,10, Confuslon Matrix

Salah satu esbang disiplin ilmu artificial intelligence (A6 yang membahas
tentang bagaimana suatu sistem dibangun berdasurkan pada svatu data adalah

Muchine Learning. Machine learning adalzh proses mesinkomputer untuk belajar
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dari sustu data fearn from dara). Bila tidak ada data, maka mesinkomputer tidak
dapat belajar. Teknik vang ada pada machine Jearnming ada beberapa macam
diantaranya adalah supervised learming dan wnsupervised fearning, supervised
learning biasanya dikenal dengan klasifikasi, klasifikasi merupakan model prediksi

dimana hasil prediksinya bersifat diskrit_hasil dari pembagian kelas-kelas yang

akan bernilai negatif dan ketika terjadi temyata hal itu benar terjadi. Contohnya

seorang perempuan melihat laki-laki sedang memegang perut dan terlihat
kesakitan, wanita tersebut memprediksi atsu menebak bahwa laki-laki itu pasti



tidak sedang kesakitan karena datang bulan, ketika ditanya ternyata benar dia
kesakitan bukan karena datang bulan karens dia adalah seorang laki-laki.

False Positive (FP) ) bisa dikatakan bahwa pengguna memprediksi suatu hal

akan bernilai positif dan ketika terjadi ternyata hal itu tidak terjadi. Contohnya

ng memegang perut dan kelihatan

bahwa laki-laki itu

1lan



BABIIT

METODE PENELITIAN

3.1, Jenis, Sifat, dan Pendekatan Penelitian

efisiensi kedua algoritma tersebut.
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3.1.3, Pendekatan Penelltian
Pendekatan kuantitatif digunakan peneliti dimana penelitian akan

melakukan penelitian sesuai alur yang telah peneliti lakukan,

3.2, Metode Pengumpulan Data

Universitas Islam Balitar. Untuk melakukan proses data uji Mahasiswa akan
melakukan penginputan untuk judul skripsi vang akan diajukan. Setelah itu data uji
pengajuan judul sknpsi akan dicocokan dengan 170 data training sknipsi apakah

terdapat kemiripan atsu tidak. Hasil dari kinerja tersebut akan dibandingkan



dengan aplikasi turnitin sebagai pembanding hesil kinerja metode Cosine
Similarity, Vector Space Model dengan Algoritma dari aplikasi Tumnitin dalam
mendeteksi kemiripan skripsi dengan menggunakan data set yang sama.

3.4, Alur Penelitian

Lahur untuk memudahkan penulis dalam

nyn dijabarkan dalam

a. Tahap Swdi Literatur
terkait: Metode Cosine Similarity, Vector Space Mode!, Bahasa pemrograman
Python, Framewark Flask Python, dan Tumitin.



b. Analisa Desain

Pada thap ini dilakukan asnalisis mengenai desain sistem deteksi
kemiripan judul skripsi, dan melakukan analisis mengenai Aplikasi Turnitin
sehagai Uji Validasi terhadap sistem deteksi yang telah dibuat penulis
menggunakan Casine Similarity dan Veetgr Space Model.




Uji Algoritma Uji Algoritma
Cosine Similarity Vector Space Model

Gambar 3.2, Alur Pengujian Metode Fector Space Mode! dan Cosine Similarity

Dani gambar 3.2 diatas merupakan alur pengujian penggunaan metode
Cogine Similarity dan alur metode VSM dimulai pembenan Nilai Threshold atau
pembobotan dan pembacaan judul skripsi kemudian dilanjutkan  dengan
melakukan preprocessing text dan judul skripsi yang telah dimasukan kedalam
sistem. Setelah data judul sknipsi dilakukan preprocessing dan dilakukan pengujian
dengan masing-masing metode vang digunakan yaitu merede FSM dan metode
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Cosine Similaritv. Hasil dari pengujian masing-masing metode selanjutnya
dilakukan analisa kinerja terbaik dari tiap metode. Perbedaan proses preprocessing
antara  Cosine dan VSM terletak pada proses preprocessing TF-IDF. Metode
cosine terdapat proses Term Frequency untuk melakukan pencocokan terkait
kemiripan judul skripsi. Sedangkan padn metode VSM pencocokan kata
diilustrasikan  dalam bentuk vektor. Dimana setiap sudut menggambarkan

Gambar 3.3 ustrasi Pengecekan Similarity Menggunakan VSM berbasis Vektor



BAB IV

HASIL PENELITIAN DAN PEMBAHASAN

Berikut tahapan dari hasil perancangan sistem deteksi kemiripan judul
skripsi pada Jurusan Teknik Informatika Fak
Islam Balitar ;

tas Teknologi Informasi Universitas

fiambil dari dath

MFTNFM- Nm-hr—"-h l:llrliﬂl:l-l P man

Petatcachs Prulile hlatifsinng Cialars Pounitus Pr
Al

l'nmnuﬂqln Dun WWM
High hemaialiy’,

"Klasilivas Tefluan Bral Usmami s Didoneds Dan M Pais Ssuran Mesggponakom

Rk Propagmtian’,

“Eiabarn Perdubung Kepatisan Pamiihen H:ﬂnh_.nhu.-ml Jovea tsmbuahars Mungunakan
mmmwnr

"Eatam | Secariiriatinnd Surat Mok dan balus dangan slgortma Suing
Falabcheng Knuth Mn-n'h

Gambar 4.1. Data traming judul skrpsi



4.1. Tahap Pre-Frocessing

berbasis mumerik. Menurut Wahyuni (2017). menjelaskan bahwa Proses

Preprocessing merupakan tahapan dimena deskripsi akan diolah dan siap diproses

Pada tahap ini merupakan awal proses data teks akan diolah menjadi data

pada tahap teks mining. Setelah data terkumpul proses selanjuinya terdin :

a. Data Integrasi

jsom. Untuk melihat contoh datn integritas sesuai somple dataset vang

Pada penelitian ini data judul skripsi akan dijadikan | dalam bentuk file

digunakan dapat dilihat padn tabel 4.1 dibawah ini.

Tabel 4.1 Proses Integrasi

Juelal_skrzpsi

Sistem Predikst Juminh Permintann Dombh  Menzzunokan Melode  Double
Expoaneniin] Smoothmg

Penerapin Alporitma Nave Baved Pada Klasifikasi Pekerjoan Alumni Pergumnmn
Tinggi

Penerapnnt Metode Profile Matching Dalem Pencntunn Promosi Jabatan’ Karyowan
T Sumber Alfana Tryeva

Sistem Pendukunp Kepurtusan Seleksi Calon Pencrima Propmm Indonesia Pintar
Mengeannken Melode Sunple Additree 'Weaghims

Ly

Sistem Pendukung Keputusan Sepeda Motor Untuk Dijual Kembali Brengan Metode
AHP berhasis Web

Sistem Rekomendast Produk Memgzunnkan Melode Assosiation Rule Minmg

-1 | =

Sastem Pemjodwalan Uy Sknpst Mengrunaknn Alportmn Genetika

Perancangan Dan implementssi Virnsl Server Mengrunakan Proxmox Dengan
Metode Hiph Availabilite

Sistem peneniunn Ol Motor Terbaik Mengpunakan Pengupian White Box

10

Aplikasi peneniunn MPASEH Berdasarknn Jumlsh Kalon Pade Bayi dengon Metode
TOPSIS
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Pada tabel 4.1 diatas data yang ada berupa judul skripsi dari hasil pengumpulan
data kemudian dimasukan kedalam tabel dan dijadikan satu file data berbentuk
Json yang siap dilakukan preprocessing ke tahap selanjutnya.
. Case Folding

Pada proses case folding judul skrpsi akan dilakukan konversi semua
judul menjadi foswerease agar memudahkan proses deteksi kemiripan judul
skripsi menggunakan Cosine Similarity dan VSM.

Tabel 4.2 Proses Case Foldine.

Cane Foldimge

1oyl
Bdem Prédiks: Jomlah™ Permmizon Durah
Mengrunakan  Metode Double  Exponential
Smocthing

sistem prediksi. jumlah =
d.ui: mengzunakan mumms:qﬁ:il:
exponcntal emoothing.

(=

Penempan  Algonitmo Mane  Bayes  Pads
w Pekerjosn Alomin  Perpuruan

pencrapui sl nave hives. pada
Kasfikes pekemgaan alunni pergurian
tnggr

an- Metode Profle Matching Dalam
Pencrifimn Fromos: lahnten Kargawan  FT
“Sumber Alinna Trijayy

pencrapon melode Pﬂ& maiching

slalam  penentuan  promme an
karyawan pt sumber alfarin fnjays

Smiem Pendukung Kepulusan Sclcks Calon
Penerima. Progmm Indonesie  Pingar
Menrrunakon  Metode  Simple Additve
Wighting

sisbem pc.m:lui:nnr_ keputnsin seleks
calon penernima progmm indonesin
pintor mengrumakon  melode  stmple
additive weizhting.

sepeda

Swiem Pendukung Keputean Sepeda Motor
Untek Thiunl Kemhali Dengan Metode AHP
berbasis Weh

trm pendufung keputusan
:::unr antuk dijial kﬂlﬂﬂh dengan
minde shp berbass web

SISl rekomenidas produk
mhﬁ metode association rule

Serem Sknpst
Menprumbkon Algontnm Genetikn

TmInEE
-nﬂhﬂ pemodwalan

skripst

wlgonima penctikn

uplan

Perancanzan Dan Implemenizs) ¥ irtual Server
Mengpunakan Proxmox Denzen Melode Hirh
Avuilability

.pmn dan implementas: vartual

server mengzunakan proxmox denpan
metode hish availabality

Seitem  penemtupn . Ol Motor  Terbaik

Mengrunakan Pengujian White Box

=mstem pencntunn olr  molor  lerbaik
mengrunakan pengujin white box

Aplhkusi  pepentuon MPAS]  Berdmsarkan
Jumlah Kalon Pada Bayi dengon Metode
TOPSIS

aphkesi penentunn mpasi berdasarkan
Jumnkah kalon pada hays dengan metode
topsis

Pada tabel 4.2 daput dilihat babwa proses preprocessing dengan menggunakan

case folding dilakukan untuk merubah tulisan yang tadinya berupa campuran
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antara huruf besar fupperease) dan juga huruf kecil (lowercase) menjadi hanya
tulisan berupa fowercase (huruf kecil ).
Takenizing

Padu Proses Tokenizing. data yang sebelumnya dilakukan konferensi

pada case folding selanjutnya akan dilakukan pengecekan terkait tanda baca .

karakter khusus akan dihapus,
Tabel 4.3 proses ol cnizimg
—r Case Folding Trkenizing

m  prediksi gumlsh  permuniazn  mstom prediksi juminh perminiann darah
ihnh menpponukan metode double  menprummkin mettde doukle exponentinl

1| exponential smoothing. smoshime.
algontma nove baves pads  pencrapan srifma mave bayves padn
m pekerjoan alumn perponmn klaafikas pel i wlumni pergunmn
-3 finges

i an metode peofile makching  penerapan melode  prolle  mamhing
mﬂ penentunn  promosi  jshbatin dalom peocniuan promost jahatan’
3 | kmrvawan pt sumber alfans tnjava karymwon pt sumber alfacm oy

gistem pendukung keputsan selcksi  sistom pendukung keputudan . solela
calon | pencrinn progrmm indonesia  calon penenima program ndon sk i
pintar menczunakon metode simple mengpunakon metode simple’ pdditeve
4 | ndditive weighting weighting

sistem pendikung keputman scpeda mstem  popduliohy Keputusan  sepedo
mofor umiuk dijual kembal dengsn motor ontuk dijual | kembali denpan

5 | metode ahp berbasis web mictode alip herbusis web
stsieim rekomendns produk  sstem rekomentasi produk
mnﬁmmh association nuls mgg,uhu h;lndr sssocmtion mule
fi | mmeg MHnMnE

sislem  penjedwalon i sknpst  ssterd pemjadwalan  opan skopsn
7 | menggomukan algontma gonciiks mengzpunakun glgdeitm genctikn

perancangan dan mmplementast vithml  perescsnean ) din mplementas: vl
server mengrunakun proxmox denpen.  scrver menggsmakan proxmos  dengan

8 | metode hiph ovar sy pﬁ.ﬁhﬂ_ﬂk avnilability
sistem penentuzn oli moler ferhmk sistem penenfunn o motor terhmk
0 | mengpunokon peneiizn white box menprimknn penmugian white box

aplikasi penentuan mpus berdasackan aplikast penentuan mpas: berdasarkan
jumilah kulori pada bayi dengmn metode juminh kolon padz bavi dengon metsde
10 | topsis opsis

Pada tabel 4.3 dapat dilihat bahwa proses rekenizing vang dilakukan untuk
menghilanghkan karakter-karakter vang yang ada pada judul skripsi.

Stopword 7 Filtering
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Proses stopword digunakan untuk menghapus pengulangan kata yang

mungkin terjadi pada saal penginputan dataset judul.

Tabel 4.4 proses stepword filtering

No

Tokenizing

stopwordfiltering

sistem prediks)  juminh  permuniazn
darsh mengpunakon melode  double
exponential smoothing.

sistem prediks: jumlah permintaon darsh
metode double exponentinl smoothing

pencropan algontme omve haves pﬁh
klasifikas: pekegoan alumni pergunmn

pencrapan alporitma mave  hayes
Hmﬁhli pekerjann slumni perpunen

Lad

izl

PEnCTIpm: mﬂ: profile.  matching
pencntunn promesi jebatan karmwan pt
sumber alfaria trigya

iy
sistem  pendfung. keputisan, seleky
ﬂ]uri pencrim - o thdonesin
T metnde  smple
ﬂlfn:“!bhtl%

sistem kepiusan  scleksa
culon penerms pragram indoncsia pirkar
metode simple additive weighting

gistem pendukune Keputusan scpeda
moloe untuk dijunl kembali dengon
mictode ahp berbasis web

" . il
:m.:: dijual mevode shp berbasis ::h

sisheim rekomendns produk
mengpEnikan metode assooation nale

sstem  rekomendas  produk melede

miming
sistem  penjadwalan  wjan  skripsi
-mmnﬂ;mnl,gunnugm:tih

sssocintion role minmg
mstem pemadwalan skripsi

alporitma zenetika

jran

mm dan mplementas] Vertual

server menggunakan provmox dengan
michode high ovailability

perencangan mmplementas virul server
proxma mesode high wo bkt

sistem pencntuan oli motor terbolk
m:gnnuhn'i peneujian white box

sistem pepeptuan ofi motor pengujEn
while box

i)

plikan pencniuin bendasarkan
;hnlﬂlhh‘:jﬂh :;Tw-m:dc

aplikast pdulﬁ:m mpas p:lptah kalon
bayi metode topsis

Pada tabel 4.4 proses stopwerd teloh dilakukan dalom rngka menghapus

pengulangan kata ataupun kata yang dianggap tidak penting vang ada pada
Judul skripsi.

. Semming

Proses stemming berguna untuk menemukan kata dasar dan setiap kata

yvang disaring. Data yang dihasilkan dan stopword aksn digunakan untuk
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melakukan proses penghitungan Term Frequency / Penghitungan banyaknya
kemiripan kata dasar.

1} sistem => sistem
3) jumlah == jumlah

Adapun script untuk melakukan pengujian kemiripan judul skripsi dengan
metoda algoritma Cosine Similarity sesual dalam kode bawah ini.



def caloulate cosine similarityidocli, docd)i

# Define weights for each term

weights = ('"title': 0.9)

# Convert documents to wvectors using TF-IDF
vectorizer=
TfidfVectorizer {stop words='english')
vectors = yectorizer.fit transform([dool;
doc2]) .toarray ()

# Apply weights tao
weights array =
B 'titled

bhe wvectors
ay ( [weights["title’],

ty (weightad SrEe: =[] .reshape
Welighted vectos ihap=(1; -1))
it larity (0] [0S

T, 1,
Eftfurn
e ; IF: [as adalah hﬂi‘ ﬂﬁ'm me a 1 .i. 1 i ." il _'.'______:-_m mnan

1 Penjualan Online
MNMEM

Online Dengan Metode Ecommerce

Tabel 4.6 diatas merupakan tabel perbandingan antara judul yang akan diujikan
dengan judul yang ada pada database sistem.



Tabel 4.7. Hasil Cosine Similarity

Term ol
Perancangan i

Sistem 1
Informass 1
Penjunlan 1

Dnline 1

Dengan 1

Meiode 1
Ecommerce 1

IF i i

1BE 00570919
T 4059430
Vector Q) > I [ Test | 20102119
Cata > Training Chatuset)

Vector ) 16457513
Similarin 0. 537251722

Dari tabel 4.7 diatas dapat kita lihat nilai dari tiap kata dari judul skripsi
demgan nilai yang ada pada tiap baris, untuk nilai frue positi adalah 7 dan pila dari
IDF adalah 0.0579919. Selanjutriys hasil perkalian dari TF x IDF menghasilkan
04058436, dan niloi dorl Simdlarine adalal 0537251722 atau sebesar 53%.
Selanjutnya dapat dilihat hasil pengujian pengajuan jodul skripsi menggunakan
a-!_gwimw VEM.

4.4. Pembobotan Cosine Similarity

Dalam penelition. yang dilakukan pembobotan dilakukan menggunakan
nilai pembobotan 0.9, 08 dan 6.7 untuk mengetahui seberapa besar lingkat
kemiripan antar judul yang di'uji pada peﬁeEilian. Adapun untuk penghitungan bobot
dalam pengujian Cosime Similarity adalah sebagni berikut.

def calculate cesine similarity{docl, doc2):

¥ Define weights for =ach term
weights = {'title": 0.3}



kode diatas menjelaskan rumus penghitungan bobot dengan menggunakan
variahel weights dengan melihat judul skripsi yang akan divji yang dideskripsikan
dengan #itfe serta nilal bobot yang digunakan yaitu 0.9, (.8 dan 0.7 untuk menguji

nilai lainnya tinggal mengganti nilai 0.9 dengan nilai bobot yang akan kita wji.

Jika nilai bobot yang digunakan semakin tinggi maka tingkat kontribusi dan
kepentingan pada judul yang diwi sangat tinggi, dan semakin kecil bobot yang
digunakan maka diangrap bahwa judul yang diuji menunjukan tingkat kepentingan

lebiberendah dalam menentukan kesamaan relevansi dokumen.

Tabel 4.8 Perbandingan Judul
No Judul 1 Judul 2
I Perancangan Sistem Informad Perpuatan Sistem Informast Penjualan Online
Omline Brogan Metode Ecommerce Dengnn Mesode E-ccommerce

Tabel 48 diatas merupakin tabel perbandingan antars judul yang akan
diujikan dengan judul yang ada pada database dan kemudian akan dilakukan
pengujian menggunakon metode VSM.

Tahi._-l 4.9, Tes Kemiripan Judul Skripsi mvsu

RS [O7 S |

Porancanzan U]
Sistem i]

| Informusi. 1]
Penjumbmn 1
Onhne i
Dicngan 1
Metode 1]
Ecommerce 0
TF 2
IDF 01 TAHOES
TF'IDE 0.35321R25
Veclor @ -=D 20380081
Vetor 0} 14142130
Similarity (LHEQTSET 20 winn 8%




Dari tabel 4.9 diatas dapat dilihat hasil perhitungan untuk tes kemiripan
menggunakan judul skripsi dengan hasil similarin- sebesar 8%,

4.5, Pengujlan Sistem
Dalam pembuatan melakukan pengujian terhadap sistem deteksi plagiarisme

from datetime import datetime

kode diatas adalah proses melakukan import terhadap library yang
dibutuhkan oleh program dalam melakukan perbandingan tingkat kemiripan
judulskrips, Selanjutnya adalah proses import dsabase berupa il json yang
dapat dilihat pada kode dibawah ini.



Estatiomethod
def load json_data(file path}:
with open(file path, *'r') a= file:
data = Yson.load(file)

return dakta.

dﬂti.4'j5ﬂﬂy fjf 
return data

¥]).toarrayl()

Selanjutnys data vang sodsh diload akan dilakukan pengujian
Proses tersebut dapat dilihat pada kode dibawah ini.
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Fapp.route| ' /search', methods=["POST"']])

def searchi):
guery = reguest.form|‘guery’]
start time = time.tim=()
w=m = VectorSpaceModel ('data.json’)
similarity scores =

vam.calculate cosine similarity{guery)
end kime = time.time
processing time = 80

e — start tims

Diatal JrEiklat:

vam. tit '=:“ SETEe R BRI hr ity scores )

: [ df .nlargest(5;

Setelah kode pengujian selesai dibuat selanjutnya interface protonpe
yang telah dibuat bisa langsung diuji coba. Berikut ini adalah penerapan
protonpe sistem yang telah dibust menggunakan algoritma VSM untuk
mengetahui sejauh mana tingkat kemiripan judul skripsi yang diajukan oleh
mahasiswa dengan data yang ada pada database.
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T e ——

&) @

Mesin Pencari Kemiripan Skrigsi Algoritma YSM

tetapi jika bobot yang

hasil dari pengecekan plagiarivme menggunakan metode VSM dengan judul
skripsi “Perancangan Sistem Informasi Penjualan Online Dengan Metode
Ecommerce™ dapat dilihat pada gambar 4.4 dibawah ini.



Search Result

oy P s ki w0 b o | P ket Tovms Tarnjien bbbl i s

4 TprmEpr G e mise e aiel O ies degl 1 el S-Lareses U0 ERATY
P Al S M o P e e T PR T A BT 8 1P
& Ugarnsagir e ey rms e ey, Gyt ok e (o0 0 e bl B < T

= s e Rk e U i fas nwﬂ-:-w-m:.mnnnqw-m— Y | Tl L
dun T v o s A able Clnbnre Satart inn b gt TS | 473455151

—:ug.qnuw-m ety

Gambar 4.4 Hasil pengecekan plagiarisme metode VSM




| s iy
Mesin Pencari Kemiripan Skripsi Algoritma Cosine Similarity

L
SR i s e

P 3 T Bl B g (el T g ma g b T el
S 00 g R

wi th_upen_i.'fi la_path: 'r') as file:
data = json.load(file)
return data

data json yang sebelumnya telah dilakukan perintah import dengan perintah
import json pada bagian deskripsi header. Path pada file yang akan diimport
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dilakukan pembacaan json dengan perintah - sebagai file. Selanjutnya proses
import data json ditunjukan dengan perintah pada kode dibawah ini.

json_dats = load json dataf'data.j=on')
titles = json_data['rcitl==']

similarite (kemirpan) terhadap jadul skrpsi di import kedalam sistem,

jﬂ_lﬁrn_d.ata i iﬂad._jﬂnn_.dﬂtﬂ { hdatE s
‘titles = j=on data['titles¥

similarity sdg
end_time = time ul
processing time = end time - start time
similarity scores.sort{key=lambds =x: x i:l] "
reversae=True]
top similarity scores = similarity scores[:3]

Pada kode distas proses pembacaan input judul skripsi ditandai dengan
form dengan nama inputan guery dan metode yang digunakan adalah metode.



dengan variabel tirles dan kemudian hasil perhitungan akan diambil 5 teratas
dengan yang ada pada database. Hasil yang telah dilakukan perbandingan
selanjutnya akan ditampilkan ke halaman resulr, untuk kodenys dapat dilihat
seperti pada kode dibawal ini,

return render templage('result.html’,

guery=sguary,

similafity sSC0CHES

arity scores,

gambar 4.6 diba
Search Result

sty Py i gas- Tt bdurins Byrye slets Col oo Dlrg e Pleass oreswus

4 v e et P e e beras e 1T (7T B

* T s e 51y ke ikl Pa et Vs Do B Ve L T 00 LI

& heavn v i B s g 0 Ltode Clammnans Bcen i W s T8 - a0 (52 T
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Gambar 4.6 Hasil pengecekan plagiarisme metode Cosine Similarity



Pada gambar 4.6 diatas hasil pengecekan judul skripsi “Perancangan
Sistem Informasi Penjualan Online Dengan Metode Ecommerce” dengan
skenario pertuma menggunakan bobot 0.9 ditampilkan menggunakan
persentase kemiripan antara judul yang diajukan dengan judul lain yang sudah
ada, disamping itu juga selain menampilkan berdasarkan persentase sistem

vanan Turnitin

1 model yang dibuat dengan
pengujian mengguna ikan pengujian judul skripsi
yang sama untuk melihat seberapa besar nilai simiarite  dari layanan
tersebut dibanding dengan model yang dibusi mengounuikan algoritma
Cosine Similarity dan juga VSM. Adapun hasil dari pengujian menggunakan

layanan twremivin dapat dilihat pada gambar 4.7 dibawah ini.
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Gambar 4.8 Laporan plagiasi judul yang diusulkan menggunakan numitin
Dari gambar 4.8 diatas kita bisa melihat hasil yang didapat dari

layanan turnitin sebesar (% hal ini berarti judul yang diusulkan belum

terdeteksi pada database tumitin. Selanjutnya dilakukan pengujian 30



sample judul skripsi menggunakan layanan turnitin untuk mengetahui nilai
similarity dari judul tersebut. Hasil pengujian dari judul menggunakan
layanan tumitin dapat dilihat pada gambar 4.9 dibawah ini.
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4.54. Perbandingan Kemiripan Algoritma terhadap lavanan furmitin

Tabel 4.10 Tes perbandingan simifarity
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Dari tabel 4.10 Tes perbandingnn simifargne. hasil perbandingan wi keminpan yodul skrps: antars Aigoritmg Cosine Similaritn

dan VSM terhadap pengujian menggunakan layanan turnitin menghasilkan kenyalaan babwa penggunaan algoritma VSM unggul

dengan 27 somple judul skripsi yang ada lebib mendelaty terhadap hasil pengupian menggungkan layanan merwitie, sedangkan

penggunaan Afgaritma Cosine Similarity hanya menghasilkan 2 judul yang paling mendekati terhadap pengujian layanan nurnitin, dan

satu sisanya tidak masuk kepada ol goritma manapun karens sama-sama menghasilkan mlar 0 pada pengujian judul skripsi. Untuk hasil

pengujian VEM, Cosine Simifarity don turnitin teriampir:

71




BAB YV

Iﬁ]:l.h’km m:-.

akurasi Algoritma Cosine Sumilarity dan algoritn
lebih dari 70% sedangkan hasil pengujian menggunakan layanan turnitin
menghasilkan nilai sebesar 0% yang berarti judul yang disarankan tidak
terdeteksi pada database tersebut.
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5.1, Saran
Dalam melakukan penelitian ini penulis menyadari masih banyak
kekurangan yang perlu ditingkatkan sehingga kedepannya penelitian yang serupa

pemrosesan antara kedua algoritma

6. Penelitian lanjutan pada Uji Kemiripan Text (Simifarity Text Testing) Judul
Skripsi menggunakan Algoritma Vector Space Model (VSM) yang sudah teraji
lebih baik dari Cosime Simitarity tidsk hanyn memasukan Judul saja sebagai

data uji dan data latihnya namun termasuk abstraksi. Judul skripsi tabpa adanya
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abstraksi yang akan divjikan pada data latih skan memiliki kecenderungan
kemiripan lebih besar karena kombinasi term judulnya lebih sedikit (karena
kalimatnya pendek pendek).

. Seiring bertambahnya jumlah lulusan dan wakm sejak berdirinya Fakultas
Teknik Informatika Universitas Islam Balitar terdapat penambahan data latih

digambarkan atau di visualisasikan pada gambar 3 dimensi sumbu x-y-z.
Visualiasi tersebut dapat menunjukkan titik resultant vekior masing-masing

kata yang mirip pada judul skripsi dan isi abstraksi. Hal ini akan memudahkan

pembaca memaknai tentang konsep Vector Space Madel (VSM),
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Casine Simifarity dan VSM hasilnya masih relevan bagus sebagal metodologi
dibuat.
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