BAB1
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Pemrosesan Bahasa Alami  (Matweal Longuage Processing, NLP)
merupakan cobang utama kecerdasan buatan yang berkembang pesast, terutama
dalam analisis sentimen. Analisis senumdlgunaknn untuk memahami opini
dalam teks. seperti komentar vided & '-!'“uﬂ'-’ﬁhtiyang mencerminkan persepsi
audiens terhadap konten. Dengan meningkatnya volume komentar, diperlukan

tode _analisis yang. lhu# dan efisien [1]. YouTube sebagai sumber data

me.m:g'dim tantangan mﬁ;ﬂmﬂar video mmnlhphqmgﬂm ﬂpml vang sering
mm&rstmklur JW}.ggunanu hlhm_m 7
Mm«ﬂur analisis sentimen menjadi Immpleksﬂ].

Arsitektur Long Short-Term Memory (LSTA) dalam Recurrent Nevral
Netwarks {Hﬁﬂ telah terbukti efektif dalam memproses data wwem
teks. LSTM dirancong untuk menangkap hubungan temporal jangka panjang
:gd:]mﬂkﬂﬁmn khustis vang mengatnsi masnlah 1'am.t!:mg5mn'rﬂlf padu BNN
‘standar [ﬂ. ‘Namun, kinerja LSTM dipengaruhi oleh kontigurast arsitektur,
termasuk j'r.lmlth lapisan dalam model.

Penelitian [4] mnun_;ukkun bahwa penambahan jumiah lapmﬁath LSTM
tidak selalu meningkatkan akurasi dan dapat menyebabkan overfitting. Model
dengan satu lapism cenderung lebih cepat dan sederiana, tetapi mungkin kurang
marmpu menangkap ﬁmrtumplrh Eebnl:inyu.mﬁh!mm dua atau tiga lapisan
dapat menangkap pola lebih dalam, mmmmn lebih banyak sumber
dava komputasi dan rentan terhadap overfisting . Oleh karena itu, penting uniuk

i dun emotikon

mengevaluasi bagaimana jumiah lapisan dalam arsitektur LSTM mempengaruhi
urasi prediksi pada tugas analisis sentimen. Hasil penelitian diharapkan
memberikan wawasan tentang konfigurasi arsitektur LSTM yang optimal untuk data
teks yang kompleks dan tidak terstruktur. serta berkontribusi pada pengembangan
teknologi NLP vang lebih baik untuk aplikasi berbasis komunitas digital.



1.2

I3

Rumusan Masalah
Berdasarkan [atar belakang masalah seperti di 1.1, maka rumusan masalah

dari penelitian ini, yaitu ;

1.3

1.4

1.5

Bagnimana pengaruh jumlah lapisan dalom arsitektur Long Shore-Term
Memory (LSTM) (satu, dua. dan tiga lapisan) terhadap akurasi prediksi
dalam analisis sentimen pada data komentar video YouTube?

Batasan Masalah

Batasan masalah penelitiaft ini. yaitu ¢

A Da!aﬂyﬁlgd‘iﬂmﬁ“pﬁhmm’ﬁi@ma dan video "Clash
af {Iﬁwi-:pmm" di kanal YouTube Ruunggwu. Komentar-komentar ini
dlgnllh whngmmmbq&lm unfuk nwnganalm-gpimpuhﬁk terkait program

tgm:bul.

Penelitian ini berfokus pada dota teks berbohasa ﬁjdmnﬂtm informal
dan tidak baku, sesusi dengan karakteristik komentar Yﬁff‘m yang
‘dismbil. Penggunaan bahasa selam bahasa Indonesia tidak menjadi mang

'm_p:neiiﬂﬂn m
3. Pime-tuning yang dilakukan terbatas pada model Lurze Langiiuge Model

LEM) Gemma2 dengan parnmeter schesar 9 miliar. Penelition ini tidak
akan membandingkan hasil fine-tuning dengan model-model lainnya atau

~dengan LLIM yang lebih kecil atau lebih besar.

. Menganalisis perigarh jiimldh lapisan dalom arsitektur Long Shor-Term

Memery (LETM), vaitu sati, dua, dan tiga lapisan, terhadap akurasi prediksi
sentimen pada data komentar pengguna dar video "Clash of Champions ™ di
YouTube.

Metodologi Fenelitian

Pada penulisan skripsi ini, alur penelitian bertujuan untuk menjelaskan

tahapan atau rancangan metodologis yang digunakan dalam menganalisis sentimen
terhadap video "Clash of Champions™ di kanal YouTube Ruangpuru dengan



menggunakan algoritma Long Shors-Term Memory {LSTM). Tahapan penelitian ini
disusun secara sistematis untuk memastikan model yang dikembangkan dapat
menangkap pola-pola sentimen secara efektif dan akurat. Gambar 1.1 berikut

Gambar 1.1 Alur Penelltian

Pada penelitian ini, alur penelitian dimulai dengan pengumpulan data dan
komentar video "Clash of Champions” di YouTube menggunakan APf YouTisbe.
tokenization, stop word removal, dan stemming lalu melakukan fine-runing. Setelah
data dipersiapkan, dilakukan pembagian menjadi data latih dan data uji, diikuti oleh



konversi ke formal numerik menggunakan embedding TF-IDF, Model LSTM
dilatih dengan data latih dan diuji dengan data uji untuk mengukur performanya
dalam klasifikasi sentimen. Akhimya, hasil penelition dievaluasi berdasarkan
1.6 Sistematika Penuollsan

Berikut sistematika penulisan agar pembaca lebih mudah memahami isi

Pada Bab 5 membahas tentang kesimpulan dan saran yang didapatkan dari hasil
penelitian.
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