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INTISARI

Penelitian ini berfokus pada analisis kinerja arsitektur Long Short-Term
Memory (LSTM) berdasarkan konfigurasi lapisan dalam analisis sentimen
komentar video YouTube. Masalah utama yang dihadapi adalah kebutuhan akan
model yang efisien dalam menganalisis data komentar yang tidak terstruktur
dengan bahasa informal, singkatan, dan emotikon. Hal ini penting untuk memahami
opini publik terhadap konten seperti video "Clash of Champions" di kanal
Ruangguru. Metode yang digunakan meliputi pengumpulan data dengan YouTube
Data API, pra-pemrosesan data untuk pembersihan dan transformasi teks, serta
pelatihan model LSTM dengan konfigurasi satu, dua, dan tiga lapisan. Dataset
dibagi menjadi data latih dan uji menggunakan teknik oversampling dan TF-IDF
untuk representasi numerik. Evaluasi model dilakukan menggunakan metrik
akurasi untuk membandingkan kinerja setiap konfigurasi lapisan. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa model dengan satu lapisan memberikan akurasi tertinggi,
yaitu 90%, sementara model dengan dua dan tiga lapisan memiliki akurasi yang
sedikit lebih rendah, masing-masing 89% dan 89%. Temuan ini memberikan
wawasan bahwa peningkatan jumlah lapisan tidak selalu memperbaiki performa,
melainkan dapat menyebabkan overfitting. Penelitian ini bermanfaat bagi
pengembang teknologi NLP untuk analisis sentimen pada data teks tidak terstruktur
di platform media sosial. Penelitian lebih lanjut dapat mengeksplorasi optimasi
parameter model dan penggunaan dataset dari domain yang berbeda untuk validasi

hasil.

Kata Kunci: LSTM, Analisis Sentimen, YouTube, NLP, Konfigurasi Model.
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ABSTRACT

This research focuses on evaluating the performance of Long Short-Term Memory
(LSTM) architecture based on layer configurations in sentiment analysis of
YouTube video comments. The primary issue addressed is the need for an efficient
model to analyze unstructured comment data featuring informal language,
abbreviations, and emoticons, essential for understanding public opinions on
content such as the "Clash of Champions" video on the Ruangguru channel. The
methodology includes data collection using the YouTube Data API, preprocessing
for cleaning and transforming text, and training LSTM models with single-layer,
two-layer, and three-layer configurations. The dataset was split into training and
testing data using oversampling techniques, with TF-IDF employed for numerical
representation. Model performance was evaluated using accuracy metrics to
compare the results of different layer configurations. The results indicate that the
single-layer model achieved the highest accuracy at 90%, while the two-layer and
three-layer models demonstrated slightly lower accuracies of 89% and 89%,
respectively. These findings highlight that increasing the number of layers does not
necessarily enhance performance and may lead to overfitting. This study provides
valuable insights for NLP technology development in sentiment analysis of
unstructured text data on social media platforms. Future research could explore
parameter optimization and test datasets from diverse domains to validate these

findings.

Keywords: LSTM, Sentiment Analysis, Youlube, NLP, Model Architecture.
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