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51 Kesimpulan

Berdasarkan hasil dam penelitian yang telah peneliti lakukan dengan
membandingkan 2 kinerja algoritma, dapat.disimpulkan bahwa:
L ;

ada rasio 90:10, algoritma C4.5 mencapai akurasi:
n nilai ROC fﬁiﬁii_-.d.ﬂii sementara XGBc

G0 R0:20, Wﬂﬁwmﬂsﬂ dnngm
xcmm

2. Efektivitas Setelah Menggunakan Optimisasi Peforma Model GridSearchCV

Dengan peperapan GridSearchCV  [10-fold cross-validation, performa
algoritma XGBoost meningkat secara signifikan dan hampir sama dengan
performa algoritma C4.5. Namun, algoritma C4.5 tetap unggul di semua rasio
data,
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+ Pada rasio 90:10, algoritma C4.5 mencapai akurasi 96.20% dengan nilai
ROC (AUC) 0.9712, sementara XGBoost mencapai akurasi 96208 dengan
nilai ROC (AUC) 0.9713.

« Pada rasio 80:20, 70:30, dan 60:40, algoritma C4.5 tetap unggul dengan
nilai akurasi konsisten 96.20%s dan mlai ROC (AUC) maksimum (0,.9730
dibandingkan XGBoost yang nilainya sedikit lebih rendah.

Berdasarkan hasil evaluasi, ulgoritmn (4.3 dapat direkemendasikan sebagai
nigqm;'{mg ungmﬂ dalam hal akurasi, cf'ekhﬂlxi, dan efisiensi waktu untuk
mugﬂuﬁil:usikan mﬁnhﬂdﬁ pada dataset yang dlg:mlml_nutuk memprediksi
lﬁhﬂyﬁng baru. Sementara itu, algoritma XGBoost teta :i__ jadi alternatif
kmtﬁﬁ terutama setelah optimasi parameter lrmnm;l.umu GridSearchCV,
yang mampu menghasilkan performa yang hampir sama dengﬁ:w 4.5
Dintara semun rasio yang di wi yang mendopatkan hasil evaluasi mmggl
h:han“k -r.!m unggul adalah msio 80:20. Kesimpulan int menjawab rumusan
asalah an dengan menegaskan pﬂb:mdmgmm kedua algoritma
p-h bﬂrbugm rasio data serta keunggulan algoritma dalam memproses dota besar
de'z‘i,neﬁm.n

52 Saran

Berdasarkan hasil penelitian yung telah-mm"terdnpﬂt beberapa saran
yang dapat menjadi pedimbangan untuk penelitin
implementasi praktis:

1 selanjuinya maupun untuk

= Eksplorasi Algoritma Laln: Penelitian selanjutnya disarankan untuk
mengeksplorasi algoritma lain dan mungkin juga melakukan perpandingan
antar algoritma, sepertl Random Forest, SYM, KNN, atau Neural Networks,
uniuk menemukan algoritma yang lebih optimal pada data berdimensi timggi.



Optimasl Fitur: Teknik feature engineering seperti PCA aten RFE dapat
eksekusi. terutama untuk algoritma yang memerlukan komputasi tinggi.

 UJl Dataset Beragam: Pengujian pada dataset dengan karakteristik berbeda,
-mmmmummmmmmwm
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