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INTISARI

Penelitian ini membandingkan algoritma XGBoost dan C4.5 dalam
memprediksi dengan cara mengklasifikasikan risiko kredit lebih baik berdasarkan
data pemohon untuk menentukan kelayakan pinjaman. Masalah utama adalsh
identifikas: faktor-faktor yang mempenﬁ,a_mhi risiko kredit dan penggunaan
algoritma yang tepat untuk mnmngkzlkmwpmhlm Risiko kredit yang tidak
teridentifikasi dapaf mengakibatkan kerugian bagi. lembaga keuangan dan
peminjam, . - »

mwmwm Kmuledglﬁncm-er}' in Datn
[KBH), mencakup seleksi, pro-pemrosesan, din tmnsformasi data, serta
| fukan model untuk méngklasifikasikan fisiko keedit dengan XGBoost dan
[‘iﬁi mtﬁprmes menggmmklm K Full:l CI0SS- miﬁﬂm i‘ﬂ lipatan dengan rasio
¥ i 'ﬂ#ﬁﬂﬂlf
Cu]ﬂh;muptmasl model menggunakan GridSearchCV. ijr]tﬂarﬂiﬂﬂmp
‘menggunakan metrik akurasi, presisi, recall, F-score, dan confusion matrix,

w hasil pezhnndmgnnkmel]anlguntm;-ﬂd-j dun XCGBoost, dapat
ﬂﬂlnpulihm hahwa algoritma C4.3 menunjukkan pﬂ!ﬁm_'hbih unggul dalam
memprediksi risiko kredit, baik sebelum mmq}unhmm oplimasi
dengan GridSearchCV. C4.3 mmnqm akurasi I:mtmm 06,200 dan nilai ROC
(AUC) 0.9730 di rasio duta mmﬂli}mﬂ X(Boost menunjukkan peningkatan
perfummwm dengan C4.5 mhhwm 5 tetap unggul dalam
hal akurast s efisiens: waktu. Oleh kareng im,_f_ﬂ-ﬁmmknmendns'kan untuk
klasifikasi risiko kredit, sementars XGBoost tetap menjadi altematif kompetitif,
terutama dengan uplim:mi pa.mnmer —

Kata kuncl: XGBoost, C4.5, risiko kredit, kelayakan pinjaman, machine

learning.



ABSTRACT

Thiz study compares the XGBoost and C4.5 algorithms in predicting and
classifving credit risk based on borrower data to determine loan eligibilite. The
marin issue is identifving factors that affect credit risk ond using the right algorithms
o imprave prediction accuracy. Unidentified credit risks can result in fosses for

ﬁmrufmxh‘hdﬂwumm.
m eI [ . :._'_.-.' ol r- ) 7 w in .Dﬂ'i’ﬂ' m;

approdci, i i rmation, as well as
ut dnd C4.5 Data

mwmwemh o
mam;m”ﬂt baﬂ'-.

wamqf&fmﬁhmh#ﬂ :
Wﬂﬂh simifar o €45 qﬁ'qr F remains

Keyward: XGBRoost, C4.3, credit risk, loan efigibility, machine fearning
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