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INTISARI

Edge Al memungkinkan implementasi Al di dekat sensor. Model Deep
Learning (DL) telah berhasil menanpgani tugas klasifikast gambar dengan kinerja
vang fuar bissn. Namun, persyaratan mereka akan sumber dava komputasi yang
besar, menghambat implementas; pada perangkat edge. Untuk memungkinkan
penerapan model DL pada peranpknt edge. mengompresi model adalabh ugas
penting, Kuantisasi pasca pelatihan (PTQ) adalah teknik kompresi, untuk
mengurang repmsenm h:lt dari pu;mm:uﬂdei Studi imi melihat dampak
alokasi memor uu:hﬂp hmmw;-m Raspberry Pi 4 Model

B (RPi4B) m.wmm.mmﬁkm; Tujuan dari penelitian ini adalah
wmwm seperti centrul M unit (CPUY,
ﬁw mmm{ﬁm; dun memori; m ini berfokus pada
m kuantitatif, dengan mengontrol alokssh memori dan lquukut wakiu
warm-up, latensi, pemanfaatan CPU dan GPU. Perbandingan kecepatan ontara
fﬁmﬂ,mﬂul DL pads RPi4B dan J. Nano. Korelasi antara Mtan
pemwm versus berbagai lmensi inferensi DL yang dismat lhhm-mkaluh
.H. W]ﬂﬂ:ﬂbnﬁ kami, kami menyvimpulkan bahwa nluimli.memun
M lebilt keeil menyvebabkun lutensi tinggi pada RPi4B dan J. Nano. Pemanfaatan
CPU pada RPI4B. Pemanfastan CPU di RPI4B meningkat seiring dengan alokasi
nm namun fakta sehaliknyn ditunjukkan pada I 'ﬁtj:p,_kum Jkomputasi
mamﬁhﬁﬂ-ﬂﬂhﬂrﬂ pada peranykat. Dnluu'r_hiwsl. Ukuran DL yang

1 ! ”f hﬁ.m lebih I;.u:-llmm.! inferensi yang lebih
Lepmﬂudifuﬂ]  Selnentinm represenisi mmﬁﬂu besar pada model DL
yang sama menyebabkan lakenss yang lebih unggl.

Kata kunci: Deep learning, Perangkat edge, Pemantaatan perangkat keras,
Alokasi memori, Kuantisasi pasca-pelatihan
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ABSTRACT

Edge Al enabled implemensation of AL near to the sensors. Deep Learning
(DL) Madel has successfully tackled image classification task with remarkable
performance. However, their reguirements of huge compting resotrces, indering
the implementation on edge devices. To allow implementation of DL model on the
edge devices, compressing He model is an exventtol sk, Posi training quantization
(PTQ) s a comprexsion fechnigue, o reduce the bis represemarion of the maoded
weight parameters. sty looks @t the lmpact of memory allocation o the
lateney of compresséd DE models adel B (RPi48) and NVIDIA

i wtilization, Memory

allocation, Post-training quantization



	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _001.pdf (p.1)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _002.pdf (p.2)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _003.pdf (p.3)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _004.pdf (p.4)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _005.pdf (p.5)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _006.pdf (p.6)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _007.pdf (p.7)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _008.pdf (p.8)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _009.pdf (p.9)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _010.pdf (p.10)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _011.pdf (p.11)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _012.pdf (p.12)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _013.pdf (p.13)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _014.pdf (p.14)
	Revisi - Non-Reguler-Scientist Cover - Ahmad Naufal Labiib Nabhaan _015.pdf (p.15)

