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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen masyarakat terhadap
Pemilihan Presiden 2024 melalui media sosial, khususnya Twitter. Dengan semakin
berkembangnya penggunaan media sosial sebagai sarana komunikasi publik,
banyak opini, komentar, dan sentimen yang disampaikan secara terbuka. Namun,
volume data yang besar serta penggunaan bahasa informal di platform ini
menimbulkan kesulitan dalam memahami sentimen secara efektif. Dampak dari
permasalahan ini adalah kurangnya pemahaman yang akurat tentang preferensi
politik masyarakat, yang dapat memengaruhi strategi kampanye dan kebijakan
publik. Oleh karena itu, diperlukan sebuah metode untuk mengklasifikasikan
sentimen secara lebih efektif dari data yang tidak terstruktur. Untuk menyelesaikan
masalah tersebut, penelitian ini menggunakan algoritma Naive Bayes Classifier
untuk mengklasifikasikan sentimen tweet menjadi tiga kategori: positif, netral, dan
negatif. Data yang digunakan dikumpulkan dari komentar tweet terkait Pilpres 2024
dengan kata kunci tertentu. Analisis dilakukan menggunakan Google Colaboratory
dengan bahasa pemrograman Python. Algoritma Naive Bayes dipilih karena
kemampuannya yang efisien dalam menangani data dalam jumlah besar dan
komputasi yang sederhana. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma Naive
Bayes memiliki akurasi yang baik dalam mengklasifikasikan sentimen tweet.
Kontribusi penelitian ini adalah memberikan wawasan tentang pandangan
masyarakat terhadap calon presiden, yang dapat dimanfaatkan oleh partai politik,
peneliti, atau pengamat sosial untuk memahami dinamika opini publik. Diharapkan
Penelitian lebih lanjut dapat berfokus pada pengembangan model analisis sentimen

yang lebih akurat dengan mempertimbangkan penggunaan algoritma lain.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Naive Bayes Classifier, Twitter, Pemilihan
Presiden 2024, Media Sosial
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ABSTRACT

This study aims to analyze public sentiment towards the 2024 Presidential
Election through social media, especially Twitter. With the increasing use of social
media as a means of public communication, many opinions, comments, and
sentiments are conveyed openly. However, the large volume of data and the use of
informal language on this platform make it difficult to understand sentiment
effectively. The impact of this problem is the lack of accurate understanding of
people's political preferences, which can affect campaign strategies and public
policies. Therefore, a method is needed to classify sentiment more effectively from
unstructured data. To solve this problem, this study uses the Naive Bayes Classifier
algorithm to classify tweet sentiment into three categories: positive, neutral, and
negative. The data used was collected from tweet comments related to the 2024
Presidential Election with certain keywords. The analysis was carried out using
Google Colaboratory with the Python programming language. The Naive Bayes
algorithm was chosen because of its efficient ability to handle large amounts of
data and simple computation. The results of the study show that the Naive Bayes
algorithm has good accuracy in classifying tweet sentiment. The contribution of this
research is to provide insight into the public's views on presidential candidates,
which can be utilized by political parties, researchers, or social observers to
understand the dynamics of public opinion. It is hoped that further research can
focus on developing a more accurate sentiment analysis model by considering the

use of other algorithms.

Keyword: Sentiment Analysis, Naive Bayes Classifier, Twitter, 2024 Presidential
Election, SocialMedia
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