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INTISARI

Penelitian ini  bertujuan untuk membandingkan performa model
Convolutional Neural Network (CNN) dan MobileNet V2 dalam
mengklasifikasikan gambar wajah asli dan gambar yang dihasilkan oleh Al.
Menggunakan dataset yang diperoleh dari situs GitHub, penelitian ini menerapkan
metodologi CRISP-DM yang mencakup tahapan Business Understanding, Data
Understanding, Data Preparation, Modelling, dan Evaluation.

Hasil evaluasi menunjukkan bahwa model CNN dengan pengoptimal
Adam mencapai akurasi tertinggi sebesar 97%, diikuti oleh MobileNet V2 dengan
pengoptimal Adagrad yang memperoleh akurasi 94%. Model CNN menunjukkan
presisi 91% untuk kelas Al dan 93% untuk kelas REAL, dengan recall masing-
masing 94% dan 90%. Sementara itu, MobileNet V2 dengan SGD mencapai
akurasi 92%, menunjukkan performa yang sangat baik dalam klasifikasi.

Secara keseluruhan, penelitian ini mengindikasikan bahwa kedua model
efektif dalam mengidentifikasi gambar wajah asli dan generasi Al, dengan model
CNN menggunakan Adam Optimizer sebagai pilihan terbaik berdasarkan hasil
akurasi yang diperoleh. Penelitian ini diharapkan dapat memberikan wawasan
lebih dalam mengenai Kkinerja model dalam Kklasifikasi gambar dan menjadi

referensi untuk penelitian selanjutnya.

Kata kunci: Convolutional Neural Network, MobileNet, Klasifikasi gambar,

akurasi, presisi, recall, F1 score.
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ABSTRACT

This research aims to compare the performance of Convolutional Neural
Network (CNN) and MobileNet V2 models in classifying real face images and
images generated by Al. Using a dataset obtained from the GitHub site, this
research applies the CRISP-DM methodology which includes the stages of
Business Understanding, Data Understanding, Data Preparation, Modeling, and

Evaluation.

The evaluation results showed that the CNN model with the Adam
optimizer achieved the highest accuracy of 97%, followed by MobileNet V2 with
the Adagrad optimizer which obtained 94% accuracy. The CNN model showed
91% precision for the Al class and 93% for the REAL class, with 94% and 90%
recall respectively. Meanwhile, MobileNet V2 with SGD achieved 92% accuracy,

showing excellent performance in classification.

Overall, this study indicates that both models are effective in identifying
real face images and Al generation, with the CNN model using Adam Optimizer
being the best choice based on the accuracy results obtained. This research is
expected to provide deeper insights into model performance in image

classification and serve as a reference for future research.

Keywords: Convolutional Neural Network, MobileNet, image classification,

accuracy, precision, recall, F1 score.
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