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DAFTAR ISTILAH

model deep learning yang digunakan untuk deteksi objek

dalam gambar dan video

kecerdasan buatan (Al) yang berfokus pada algoritma yang

meniru struktur dan fungsi otak manusia.

kecerdasan buatan (Al) yang berfokus pada bagaimana
komputer dapat memperoleh, memproses, dan memahami
informasi dari gambar atau video digital dengan cara yang

serupa dengan bagaimana penglihatan manusia bekerja

Istilah dalam bahasa Inggris yang berarti mengantuk atau

merasa lelah dan cenderung tertidur

Istilah dalam bahasa Inggris yang berarti terjaga atau tidak
tidur. Ini adalah kondisi di mana seseorang berada dalam

keadaan sadar dan waspada

Platform yang menyediakan alat untuk membangun,

mengelola, dan menyebarkan model computer vision
Persiapan data sebelum analisis atau pemodelan.

Model yang telah dilatih sebelumnya (pre-trained model)
diadaptasi atau disesuaikan untuk tugas atau dataset

spesifik

Proses mengubah format atau karakteristik lain dari sebuah
gambar dari satu bentuk ke bentuk lainnya

Menambahkan label atau kategori ke data

Proses membagi dataset menjadi beberapa subset yang

berbeda untuk berbagai tujuan
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Google Colaboratory Platform cloud untuk pemrograman Python dan analisis
data

Confusion Matrix Tabel yang digunakan untuk mengevaluasi kinerja model

Klasifikasi pada dataset yang telah diuiji.

Epoch Digunakan untuk menggambarkan satu siklus penuh

melalui seluruh dataset selama proses pelatihan model

Annotations Proses menandai atau menambahkan informasi tambahan

ke dalam data, seperti gambar atau teks
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INTISARI

Indonesia, sebagai negara budaya dan pariwisata, memiliki keunikan dalam
moda transportasinya, termasuk delman yang masih menjadi daya tarik wisatawan.
Namun, keberadaan delman di lalu lintas modern menimbulkan tantangan
keselamatan. Penelitian ini fokus pada penerapan metode YOLOvV8 untuk
mendeteksi delman di jalanan Yogyakarta, dengan menguji akurasinya
dibandingkan algoritma deteksi objek lainnya. Model ini menghasilkan nilai mAP
0,644 dengan loU 0,5 dan 0,422 dengan loU 0,95, menunjukkan akurasi yang cukup
baik. Peneliti selanjutnya disarankan untuk memperluas dataset, memperbanyak
sudut pandang kamera, meningkatkan kualitas gambar, dan menyeimbangkan kelas
objek untuk memaksimalkan akurasi deteksi. Selain itu, disarankan untuk
menggunakan versi terbaru YOLO dan membuat program perhitungan delman
untuk penelitian lebih lanjut.

Kata kunci: deteksi objek, komputer vision, YOLOVS, keselamatan lalu lintas,

delman.
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ABSTRACT

Indonesia, as a cultural and tourist destination, has unique transportation modes,
including delman, a traditional horse-drawn carriage that remains popular among
tourists. However, its presence in modern traffic poses safety challenges. This
research focuses on implementing the YOLOv8 method to detect delman on
Yogyakarta's streets, testing its accuracy compared to other object detection
algorithms. The model achieved a mAP score of 0.644 with loU 0.5 and 0.422 with
loU 0.95, indicating reasonable accuracy. Future researchers are encouraged to
expand datasets, diversify camera angles, improve image quality, and ensure
balanced object classes to optimize detection accuracy. Additionally, using newer
YOLO versions and developing programs to count delman are recommended for

further research.

Keyword: object detection, computer vision, YOLOVS, traffic safety, delman.
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