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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem Kklasifikasi
pengenalan nominal mata uang Rupiah bagi penyandang tunanetra menggunakan
algoritma Convolutional Neural Network (CNN). Objek penelitian yang digunakan
adalah uang Rupiah emisi tahun 2022, dengan dataset yang diperoleh dari Kaggle.
Sistem ini diharapkan dapat membantu penyandang tunanetra dalam mengenali dan
membedakan nilai nominal uang kertas dengan lebih mudah dan akurat, melalui
penggunaan teknologi deteksi objek berbasis citra. Proses pelatihan model
dilakukan menggunakan platform komputasi Google Colab untuk memanfaatkan
sumber daya cloud computing, sedangkan library Streamlit digunakan untuk
melakukan deployment model Al sehingga dapat diakses secara interaktif oleh
pengguna. Model dilatih dengan epoch yang berbeda, yaitu 25, 50, 80, dan 100
epoch. Model terpilih yaitu epoch 80 dengan batch size sebesar 32, menghasilkan
akurasi akhir sebesar 90% dan nilai loss sebesar 0.4. Hasil penelitian ini
menunjukkan bahwa algoritma CNN cukup efektif dalam mengklasifikasikan nilai
nominal uang rupiah, meskipun masih terdapat beberapa kendala seperti kesalahan
Klasifikasi pada beberapa gambar mata uang, danterdapat indikasi class imbalance.
Penelitian ini memberikan kontribusi penting dalam pengembangan teknologi
aksesibilitas bagi penyandang tunanetra, khususnya dalam konteks pengenalan
mata uang. Namun, diperlukan pengembangan lebih lanjut untuk meningkatkan
akurasi dan mengurangi kesalahan Klasifikasi agar sistem ini dapat
diimplementasikan secara luas.

Kata kunci: Convolutional Neural Network (CNN), Pengenalan Mata Uang,

Tunanetra, Klasifikasi Citra, Aksesibilitas.
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ABSTRACT

This research aims to develop a nominal recognition classification system
of Rupiah currency for blind people using the Convolutional Neural Network
(CNN) algorithm. The research object used is the 2022 emission of Rupiah money,
with a dataset obtained from Kaggle. This system is expected to help blind people
recognize and distinguish the face value of banknotes more easily and accurately,
using image-based object detection technology. The model training process is
conducted using the Google Colab computing platform to utilize cloud computing
resources, while the Streamlit library is used to deploy the Al model so that it can
be accessed interactively by users. The model was trained with different epochs,
namely 25, 50, 80, and 100 epochs. The selected model is epoch 80 with a batch
size of 32, resulting in a final accuracy of 90% and a loss value of 0.4. The results
of this study show that the CNN algorithm is quite effective in classifying the
nominal value of rupiah bills, although there are still some obstacles such as
misclassification in some currency images, and there are indications of class
imbalance. This research makes an important contribution to the development of
accessibility technology for blind people, especially in the context of currency
recognition. However, further development is needed to improve accuracy and
reduce misclassification errors so that the system can be more effective in
recognizing currency.

Keyword: Convolutional Neural Network (CNN), Currency Recognition, Visually
Impaired, Image Classification, Accessibility.
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