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INTISARI

Hamas merupakan kelompok politik dan militer dengan ideologi Islam.
Beberapa negara menganggapnya sebagai organisasi teroris. Dan juga masyarakat
memiliki opini pribadi dengan Hamas tersebut ke dalam media sosial twitter(x).
Twitter(x) merupakan salah satu sosial media yang banyak digunakan oleh
masyarakat indonesia maupun mancanegara sebagai alat komunikasi dan sumber
informasi. Penelitian ini akan menganalisis sentimen tweet twitter terkait hamas
untuk membandingkan antara algoritma Naive Bayes dan Support Vector Machine
dengan menggunakan dua pelabelan yaitu vader lexicon dan textblob. Temuan
menunjukkan pelabelan vader dengan kelas positif 532, netral 696 dan negatif 974.
Sementara textblob dengan kelas positif 577, netral 1122 dan negatif 974. Hasil
analisis sentimen perbandingan pada algoritma NB vader memiliki akurasi 72%,
sementara NB textblob memiliki akurasi 60%. Sementara SVM vader memiliki
akurasi 78%, sedangkan SVM textblob memiliki akurasi 76%. Temuan penelitian
ini menunjukkan lebih baik menggunakan SVM menggunakan labelling vader

dalam perbandingan algoritma.

Kata kunci: hamas, analisis sentimen, naive bayes, support vector machine, vader

lexicon, textblob.
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ABSTRACT

Hamas is a political and military group with an Islamic ideology. Some
countries consider it a terrorist organization. And also people have personal
opinions with Hamas into social media twitter(x). Twitter(x) is one of the social
media that is widely used by Indonesians and foreigners as a communication tool
and source of information. This research will analyze the sentiment of twitter tweets
related to Hamas to compare between the Naive Bayes algorithm and Support
Vector Machine by using two labeling namely vader lexicon and textblob. The
findings show vader labeling with 532 positive, 696 neutral and 974 negative
classes. While textblob with positive class 577, neutral 1122 and negative 974.
Comparative sentiment analysis results on NB vader algorithm has 72% accuracy,
while NB textblob has 60% accuracy. While SVM vader has 78% accuracy, while
SVM textblob has 76% accuracy. The findings of this study indicate it is better to

use SVM using vader labelling in algorithm comparison.

Keyword: hamas, sentiment analysis, naive bayes, support vector machine, vader
lexicon, textblob.
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