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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen publik terhadap
pencalonan Gibran Rakabuming Raka sebagai calon Wakil Presiden, yang menuai
berbagai perdebatan di masyarakat Indonesia, melalui data teks yang diperoleh dari
tweet dari media sosial Twitter atau yang saat ini disebut dengan X. Analisis
sentimen ini bertujuan untuk mengidentifikasi atau memberi label apakah teks yang
dianalisis mengandung sentimen positif, negatif, atau netral. Pelabelan manual
dengan data yang besar oleh manusia rentan terhadap inkonsistensi karena berbagai
faktor seperti kelelahan dan perbedaan pemahaman. Pemberian label dengan
menggunakan model Zero-Shot dapat meningkatkan efisiensi dan kualitas hasil
analisis. Evaluasi model dalam analisis sentimen dilakukan secara otomatis dengan
menggunakan algoritma Support Vector Machine (SVM) dan metode ensemble
learning AdaBoost. Dari total keseluruhan 27.000 data tweet, proses pre-processing
menghasilkan 22.915 tweet yang akan dianalisis dengan model Zero-Shot. Dengan
menetapkan treshold 70%, data disaring menjadi 13.932 tweet untuk meningkatkan
tingkat keakuratan analisis. Evaluasi kinerja model SVM dengan berbagai kernel
menunjukkan bahwa kernel linear memberikan hasil terbaik dengan rata-rata
akurasi 91,42%. Hasil akurasi sebesar 91,42%. Precision dan recall, masing-
masing 91,49% dan 91,42%, nilai F1-score lebih rendah yaitu sebesar 90,99%.
Kolaborasi antara SVM kernel linear dengan algoritma ensemble Adaboost
menghasilkan rata-rata akurasi 0.6828. Penelitian ini juga melakukan penerapan
model kedalam data baru sebanyak 2.777 tweet menunjukkan dominasi sentimen

negatif dengan 2.324 tweet, sementara hanya 453 tweet yang tergolong positif.

Kata kunci: tweet, Twitter, X, Zero-shot, Support Vector Machine, AdaBoost
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ABSTRACT

This research aims to analyze public sentiment towards the candidacy of
Gibran Rakabuming Raka as a Vice Presidential candidate, which has sparked
various debates within Indonesian society, through text data obtained from tweets
on social media platform Twitter, now known as X. The sentiment analysis seeks to
identify and label whether the analyzed texts contain positive, negative, or neutral
sentiments. Manual labeling of large datasets by humans is prone to inconsistencies
due to factors such as fatigue and differing interpretations. Using a Zero-Shot
model for labeling can enhance the efficiency and quality of the analysis results.
The evaluation of the model in sentiment analysis is conducted automatically using
a Support Vector Machine (SVM) algorithm and the ensemble learning method
AdaBoost. Out of a total of 27,000 tweets, the pre-processing stage resulted in
22,915 tweets that were analyzed using the Zero-Shot model. By setting a threshold
of 70%, the data was filtered down to 13,932 tweets to improve the accuracy of the
analysis. The evaluation of the SVM model's performance with various kernels
showed that the linear kernel provided the best results with an average accuracy of
0.9142. The accuracy result is 91.42% precision and recall are 91.49% and
91.42%, respectively, while the F1-score is lower at 90.99%. The collaboration
between the linear SVM kernel and AdaBoost resulted in an average accuracy of
0.6828. The application of the model to a new dataset of 2,777 tweets revealed a
dominance of negative sentiment with 2,324 tweets, while only 453 tweets were

classified as positive.

Keyword: tweet, Twitter, X, Zero-shot, Support Vector Machine, AdaBoost
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