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INTISARI

Pisang merupakan salah satu komoditas unggulan di Indonesia yang
memiliki nilai ekonomi yang tinggi. Meskipun memiliki potensi yang besar,
industri pisang dihadapkan pada berbagai tantangan, salah satunya adalah
penurunan kualitas buah akibat serangan penyakit seperti antraknosa yang
disebabkan oleh jamur Colletotrichum musae. Sehingga dapat mengakibatkan
kerugian ekonomi bagi petani pisang. Untuk mengatasi masalah ini, diperlukan
identifikasi penyakit tanaman buah pisang secara efesien dan akurat. Penelitian ini
mengusulkan penggunaan metode Deep Learning yaitu Convolutional Neural
Network (CNN) dan Deep Neural Network (DNN). Penelitian ini bertujuan untuk
membandingkan akurasi kedua model tersebut, performa model mana yang lebih
baik dalam mendeteksi penyakit antraknosa pada buah pisang. Data citra buah
pisang yang digunakan berjumlah 1020, dimana 80% digunakan untuk data
pelatihan, 10% untuk data validasi, dan 10% untuk data pengujian. Berdasarkan
hasil pengujian, model CNN dan DNN menghasilkan akurasi yang signifikan untuk
klasifikasi citra buah pisang. Optimizer Adam dan 20 epoch menghasilkan akurasi
tertinggi pada model CNN dan DNN, untuk CNN mencapai 97.06% dan DNN
mencapai akurasi sebesar 88.24%. Hal tersebut menunjukkan bahwa model CNN
lebih unggul dibandingkan model DNN dalam mengklasifikasikan citra buah

pisang.

Kata kunci: Pisang, Antraknosa, Deep Learning, Convolutional Neural Network,

Deep Neural Network
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ABSTRACT

Bananas are one of Indonesia’'s leading commodities with high economic
value. Despite their great potential, the banana industry faces various challenges,
one of which is the decline in fruit quality due to diseases like anthracnose caused
by the fungus Colletotrichum musae. This can result in economic losses for banana
farmers. To address this issue, efficient and accurate identification of banana fruit
diseases is required. This study proposes the use of Deep Learning methods,
specifically Convolutional Neural Network (CNN) and Deep Neural Network
(DNN). The research aims to compare the accuracy of these two models and
determine which performs better in detecting anthracnose disease in bananas. The
dataset used consists of 1020 banana images, with 80% used for training data, 10%
for validation data, and 10% for testing data. Based on the test results, both the
CNN and DNN models achieved significant accuracy in classifying banana fruit
images. The Adam optimizer and 20 epochs yielded the highest accuracy for both
models, with CNN reaching 97.06% and DNN achieving 88.24%. This indicates

that the CNN model outperforms the DNN model in classifying banana fruit images.

Keyword: Banana, Anthracnose, Deep Learning, Convolutional Neural Network,

Deep Neural Network
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