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INTISARI

Kerusakan jalan seperti retak rambut, retak buaya, dan lubang dapat
menimbulkan ketidaknyamanan dan membahayakan pengguna jalan, yang
berpotensi menyebabkan kecelakaan. Berdasarkan data Peta Kerusakan Jalan
Nasional tahun 2022, kerusakan berat dan ringan di Jawa Tengah mencapai 94
kilometer. Oleh karena itu, diperlukan pengecekan kondisi jalan secara berkala dan
perawatan untuk meminimalisir dan mencegah kerusakan. Perbaikan kerusakan
perkerasan jalan atau pelapisan aspal sangat penting, terutama di daerah dengan

curah hujan tinggi seperti Indonesia.

Langkah awal dalam pemeliharaan jalan adalah mengidentifikasi kerusakan
jalan, yang dapat dilakukan secara manual atau otomatis. Metode manual, meski
memakan waktu, tenaga, dan biaya, serta rentan terhadap subjektivitas, melibatkan
pengambilan data dan foto kerusakan jalan secara langsung. Sebaliknya, metode
otomatis menggunakan alat yang dapat mengambil gambar kondisi jalan dan secara
otomatis membedakan jenis serta lokasi kerusakan, memberikan hasil yang lebih

efisien, obyektif, dan aman.

Penelitian ini mengusulkan penggunaan YOLOv8, model pembelajaran
mendalam yang terbukti memiliki kecepatan dan akurasi tinggi dalam mendeteksi
objek, untuk mengidentifikasi dan mengklasifikasikan kerusakan jalan seperti
lubang dan retak. Dengan memanfaatkan teknologi kecerdasan buatan ini, deteksi
kerusakan jalan dapat dilakukan lebih cepat, akurat, dan efisien tanpa campur
tangan manusia secara langsung. Hasil penelitian menunjukkan akurasi lebih dari
70% dalam klasifikasi jenis kerusakan jalan. Implementasi teknologi ini diharapkan

dapat meningkatkan efisiensi dan efektivitas pemeliharaan jalan di Indonesia.

Kata kunci: Kerusakan jalan, Identifikasi otomatis, YOLOvVS8, Deteksi objek real-

time
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ABSTRACT

Road damage such as hairline cracks, alligator cracks, and potholes can
cause discomfort and endanger road users, potentially leading to accidents.
According to the 2022 National Road Damage Map data, severe and minor damage
in Central Java reached 94 kilometers. Therefore, regular road condition inspections
and maintenance are necessary to minimize and prevent damage. Repairing
pavement damage or asphalt overlays is crucial, especially in high-rainfall areas

like Indonesia.

The initial step in road maintenance is identifying road damage, which can
be done manually or automatically. The manual method, although time-consuming,
labor-intensive, and costly, involves collecting data and photographing road
damage directly. On the other hand, the automatic method uses tools that can
capture road condition images and automatically distinguish the type and location

of damage, providing more efficient, objective, and safe results.

This study proposes using YOLOVS, a deep learning model proven to have
high speed and accuracy in object detection, to identify and classify road damage
such as potholes and cracks. By utilizing this artificial intelligence technology, road
damage detection can be performed more quickly, accurately, and efficiently
without direct human intervention. The research results show an accuracy of over
70% in classifying types of road damage. Implementing this technology is expected
to improve the efficiency and effectiveness of road maintenance in Indonesia.

Keywords: Road damage, Automatic identification, YOLOvVS8, Real-time object
detecti
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